
บทที่ 4 
 

ผลการทดลอง 
 

 ผลการศึกษาสรางแบบจําลองการทํางานของสมองขณะพิมพ ดวยเครื่องมือ และ

ประยุกตใชเทคนิคตาง ๆ ซึ่งงานวิจัยนี้ไดแบงการทดลองออกเปน 3 รูปแบบที่จะทดลองคนหา

คําตอบที่แตกตางกันของแตละสวนการทดลองที่ขอมูล และรูปแบบการทดลองแตกตางกัน ซึ่งการ

ทดลองวัดประสิทธิภาพของเครื่องมือสรางแบบจําลอง และการทดลองที่จะศึกษาขอมูลเวลาการ

พิมพของมนุษยที่เปลี่ยนแปลงตามลําดับเวลา ซึ่งจะทดลองวัดประสิทธิภาพการทํานายของ

แบบจําลองที่สรางดวยวิธีการที่กลาวมาในขางตน 

 ขอมูลที่แสดงในบทนี้คือ ผลการทดลองจากวิธีการตาง ๆ ซึ่งไดแสดงในรูปแบบ ไดแก 

ตารางแสดงคาประสิทธิภาพในการทํานายของแบบจําลองซึ่งจะเปรียบเทียบระหวางคาเวลาที่ผูใช

แตละคนทําได กับคาเวลาที่แบบจําลองที่สรางขึ้นดวยวิธีการตาง ๆ สามารถทํานายได ซึ่งการวัด

ประสิทธิภาพการทํางานของแบบจําลองดังกลาวนั้นจะคํานวณหาคาความผิดพลาดกําลังสอง 

(Root Means Square Error: RMSE) โดยที่คาดังกลาวแสดงใหเห็นวาแบบจําลองที่สรางดวย

วิธีการใดเหมาะสมในการทํานายคาเวลาการพิมพของผูใชมากกวากัน นอกจากนี้ยังไดแสดงกราฟ

ใหเห็นถึงแนวโนมของคาเวลาการพิมพวามีความเปลี่ยนแปลงไปตามทักษะที่เปลี่ยนแปลงไปตาม

จํานวนครั้งที่พิมพหรือไม โดยขอมูลเวลาการพิมพมาสรางกราฟการเรียนรู ซึ่งงานวิจัยนี้ได

ยกตัวอยางกลุมขอมูลที่ทดลอง 1 คูอักขระคือ คูอักขระ “ฟว” เปนตัวอยางจํานวน 73 ตัว จากกลุม

ขอมูลที่ใชการทดลองทั้งหมด 331 คูอักขระ ซึ่งผลการทดลองที่ไดแสดงใหเห็นดังตอไปนี้ 

 
4.1 ผลการทดลองการสรางแบบจาํลองแบบที่ 1 
  

 ผลการทดลองของแบบจําลองที่ขอมูลอินพุตไมไดผานการจัดการขอมูลดวยวิธีการใด 

ๆ เลยคือ ไมมีการจัดการขอมูลอินพุตดวยเทคนิคหนาตางเลื่อน และการแบงกลุมดวยเทคนิคการ

แบงกลุมขอมูลทั้ง 2 เทคนิคที่งานวิจัยนี้เลือกใชในการสรางแบบจําลองของผูใชแตละคนดวย

เครื่องมือทั้ง 3 ที่งานวิจัยนี้ไดเลือกใชไมวาจะเปน การถดถอยเชิงเสน โครงขายประสาทเทียม และ

แบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพี ผลที่ไดจากการวัดประสิทธิภาพการทํางานของแบบจําลองที่ถูกสราง

ดวยวิธีการที่กลาวมาในขางตนแสดงใหเห็นในตารางที่ 4.1 
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ตารางที่ 4.1  

คาความผิดพลาดกําลงัสองที่ทาํนายดวยแบบจําลองแบบที่ 1 

 

Non Cluster 
Fold 

LR MLP M5P 

1 3.924 3.720 3.249 

2 3.936 4.227 3.246 

3 3.905 3.553 3.252 

4 4.002 3.913 3.367 

5 3.971 4.166 3.334 

6 4.012 4.031 3.371 

7 4.020 3.763 3.336 

8 3.961 3.776 3.295 

9 3.913 3.906 3.228 

10 4.043 4.462 3.408 

คาเฉลี่ย 3.969 3.952 3.309 

 

 จากตารางที่ 4.1 คาประสิทธิภาพในการทํางานของแบบจําลองที่สรางดวยเครื่องมือ

ตาง ๆ ซึ่งคาดังกลาวเปนคาความผิดพลาดที่แบบจําลองทํานายเวลาการพิมพไดใกลเคียงกับคา

เวลาจริงที่ผูใชสามารถทําไดมากนอยเพียงใด ซึ่งงานวิจัยนี้ไดทดลองทั้งหมด 10 ครั้งตามวิธีการ

ไขวขาม 10 กลุม จะเห็นไดวาคาเฉลี่ยความผิดพลาดกําลังสองของคาเวลาที่ทํานายดวย

แบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพีคือ 3.309 เซนติวินาที ซึ่งเปนคาเวลาที่ใกลเคียงกับคาเวลาที่ผูใช

สามารถทําไดมากกวาแบบจําลองที่สรางขึ้นดวย การถดถอยเชิงเสน และโครงขายประสาทเทียมที่

ไดคาเทากับ 3.969 เซนติวินาที และ 3.952 เซนติวินาที ตามลําดับ นอกจากนี้ไดใชเครื่องมือทาง

สถิติคือ การทดสอบคาทีแบบหางเดียว (T-Test One Tail) ที่ใชจับคูทดสอบความแตกตางของ

เครื่องมือที่นํามาใชสรางแบบจําลองการพิมพพบวาผลการทํานายเวลาการพิมพที่ไดจาก

แบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพีเปรียบเทียบกับ โครงขายประสาทเทียม และการถดถอยเชิงเสน

สามารถทํานายไดใกลเคียงกับคาเวลาที่ผูใชมากกวาที่ระดับนัยสําคัญ 0.05  
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ภาพที ่4.1  

เปรียบเทียบคาเวลาการพิมพของผูใชกับแบบจําลองแบบที่ 1 
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 จากภาพที่ 4.1 แสดงใหเห็นถึงคาเวลาที่ผูใชทําได กับคาเวลาที่แบบจําลองทั้ง 3 ทําได 

ซึ่งผลการทํานายของ การถดถอยเชิงเสน และโครงขายประสาทเทียม คาเวลาที่ไดจากการทํานาย

เปนไปในลักษณะที่เปนเสนตรงคือ คาที่มีความคงที่แตมีแนวโนมในการเปลี่ยนแปลงลดลง

ตามลําดับ แตในแบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพีจะเห็นไดวาคาของขอมูลที่แสดงในกราฟนั้นมีความ

เปลี่ยนแปลงเปนชวง ๆ ที่พิมพถึงจะไมไดเปลี่ยนไปในทุกครั้งที่พิมพ แตเปลี่ยนในแตละชวงของชุด

คําที่เปลี่ยนไป ซึ่งสงผลใหคาประสิทธิภาพในการทํานายที่ดีกวาคือ สามารถทํานายใกลเคียงกับ

คาเวลาที่ผูใชทําไดมากกวา 

 
4.2 ผลการทดลองการสรางแบบจาํลองแบบที่ 2 
  

 เนื่องดวยงานวิจัยนี้ไดศึกษาสรางแบบจําลองที่สามารถทํานายเวลาที่ผูใชแตละคน

พิมพคูอักขระ เมื่อจํานวนครั้งของการพิมพคูอักขระ และทักษะการพิมพเปลี่ยนแปลงไป การ

ทดลองขอมูลที่มีการเปลี่ยนแปลงตามลําดับเวลา ซึ่งงานวิจัยนี้เลือกใชการแบงกลุมของขอมูล

อินพุตมีเทคนิคในการแบงกลุมขอมูล 2 เทคนิคไดแก การแบงกลุมขอมูลแยกตามแถวของคูอักขระ 

และคาเฉลี่ยเคกลุม 
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 4.2.1 ผลการทดลองของแบบจําลองทีแ่บงกลุมขอมูลแยกตามแถวของคู
อักขระ (Row-Based) 
 การทดลองที่การศึกษานี้ไดเพิ่มเทคนิคในการจัดการขอมูลกอนที่จะนําขอมูลนั้นเขาไป

วิเคราะหดวยเครื่องมือทั้ง 3 ที่การศึกษานี้ไดเลือกใชคือ การถดถอยเชิงเสน โครงขายประสาท

เทียม และแบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพี ซึ่งในการทดลองในสวนนี้จะมีการจัดการขอมูลเบื้องตน

กอนที่จะวิเคราะหสรางแบบจําลอง โดยที่การทดลองในสวนนี้ใชเครื่องมือในการแบงกลุมไดแก 

การแบงกลุมขอมูลแยกตามแถวของคูอักขระ (Row-Based Clustering) และผลการทดลองที่ได

จากการแบงกลุมขอมูลดวยเทคนิคขางตนแสดงใหเห็นดังตอไปนี้  

 

ตารางที่ 4.2  

คาความผิดพลาดกําลงัสองที่ทาํนายดวยแบบจําลองแบบที่ 2 (Row-Based) 

 

Row-Based Cluster 
Fold 

LR MLP M5P 

1 3.805 3.969 3.256 

2 3.939 3.928 3.355 

3 3.819 3.798 3.214 

4 3.929 3.958 3.354 

5 3.905 3.862 3.290 

6 3.798 3.827 3.204 

7 3.835 3.655 3.300 

8 3.900 3.747 3.316 

9 3.842 3.755 3.316 

10 3.812 3.770 3.264 

คาเฉลี่ย 3.858 3.827 3.287 

  

 จากคาประสิทธิภาพในการทํางานของแบบจําลองที่สรางดวยวิธีการตาง ๆ แสดงให

เห็นในตารางที่ 4.2 ซึ่งคาดังกลาวเปนคาความผิดพลาดที่แบบจําลองทํานายเวลาการพิมพได

ใกลเคียงกับคาเวลาจริงที่ผูใชสามารถทําไดมากนอยเพียงใด ซึ่งงานวิจัยนี้ไดทดลองทั้งหมด 10 

คร้ังตามวิธีการไขวขาม 10 กลุม นอกจากนี้แบบจําลองยังสรางมาดวยเครื่องมือที่แตกตางกัน การ
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ทดลองนี้แสดงใหเห็นถึงประสิทธิภาพในการเพิ่มเทคนิคจัดการกลุมขอมูลอินพุตกอนที่จะนําขอมูล

ดังกลาวนั้นชวยใหแบบจําลองที่สรางขึ้นดวยเครื่องมือตาง ๆ ใหผลดีข้ึน จากการที่ไดแบงกลุมของ

คูอักขระที่มีแถวเหมือนกัน และวิเคราะหขอมูลเปนกลุมยอยชวยเพิ่มประสิทธิภาพได ซึ่งจาก

คาเฉลี่ยความผิดพลาดกําลังสองในตารางแสดงใหเห็นวาการแบงกลุมคาของขอมูลตามแถวนั้น

สงผลใหประสิทธิภาพในการทํานายดีข้ึนกวาการที่ขอมูลอินพุตไมไดผานขั้นตอนในการแบงกลุม

ขอมูล จะเห็นไดวาคาเฉลี่ยความผิดพลาดกําลังสองของคาเวลาที่ทํานายดวยแบบจําลอง

ตนไมเอ็มไฟวพีคือ 3.287 เซนติวินาที ซึ่งเปนคาเวลาที่ใกลเคียงกับคาเวลาที่ผูใชสามารถทําได

มากกวาแบบจําลองที่สรางขึ้นดวย โครงขายประสาทเทียม และการถดถอยเชิงเสนที่ไดคาเทากับ 

3.858 เซนติวินาที และ 3.827 เซนติวินาที ตามลําดับ นอกจากนี้ไดใชเครื่องมือทางสถิติคือ การ

ทดสอบคาทีแบบหางเดี่ยวที่ใชจับคูทดสอบความแตกตางของเครื่องมือที่นํามาใชสรางแบบจําลอง

การพิมพพบวาผลการทํานายเวลาการพิมพที่ไดจากแบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพีเปรียบเทียบกับ 

โครงขายประสาทเทียม และการถดถอยเชิงเสนสามารถทํานายไดใกลเคียงกับคาเวลาที่ผูใช

มากกวาที่ระดับนัยสําคัญ 0.05   
  

ภาพที ่4.2  

เปรียบเทียบคาเวลาการพิมพของผูใชกับแบบจําลองแบบที่ 2 (Row-Based) 
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 จากภาพที่ 4.2 แสดงใหเห็นถึงคาเวลาที่ผูใชทําได กับคาเวลาที่แบบจําลองทั้ง 3 ทําได 

ซึ่งการทดลองนี้ไดเพิ่มเทคนิคการแบงกลุมขอมูลแยกตามแถวของคูอักขระชวยเพิ่มประสิทธิภาพ

การทํานายผลขอมูลของแบบจําลองใหดีข้ึน คาเวลาการพิมพของแบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพีมี
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การเปลี่ยนแปลงไปในทิศทางที่ใกลเคียงกับขอมูลเวลาของผูใชมากขึ้น แตคาขอมูลเวลาของ การ

ถดถอยเชิงเสน และโครงขายประสาทเทียม คาเวลาที่ไดจากการทํานายเปนไปในลักษณะที่เปน

เสนตรงคือ เปนคาที่มีความคงที่แตมีแนวโนมในการเปลี่ยนแปลงที่ลดลงตามลําดับ แตใน

แบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพีจะเห็นไดวาคาของขอมูลที่แสดงในกราฟนั้นมีความเปลี่ยนแปลงเปน

ชวง ๆ ที่พิมพถึงจะไมไดเปลี่ยนไปในทุกครั้งที่พิมพ แตเปลี่ยนในแตละชวงของชุดคําที่เปลี่ยนไป 

ซึ่งสงผลใหคาประสิทธิภาพในการทํานายที่ดีกวาคือ สามารถทํานายใกลเคียงกับคาเวลาที่ผูใชทํา

ไดมากกวา 
 4.2.2 ผลการทดลองของแบบจําลองทีแ่บงกลุมขอมูลดวยคาเฉลี่ยเคกลุม (K-
Means) 
 การทดลองในสวนที่ขอมูลอินพุตผานการจัดการกอนดวยเทคนิคการแบงกลุมขอมูลที่

ชวยเพิ่มประสิทธิภาพในการทํานายของแบบจําลองที่สรางขึ้นดวยเครื่องมือตาง ๆ ที่การศึกษาครั้ง

นี้เลือกใชเทคนิคดังกลาวจะแบงขอมูลที่มีความเหมือนกันผานการคํานวณดวยสมการวัดคาความ

หางกันของขอมูลแตละตัวซึ่งการศึกษาครั้งนี้ไดกําหนดกลุมของขอมูลที่นํามาทดลองแบงออกเปน 

10 กลุม เมื่อแบงกลุมดวยเทคนิคคาเฉลี่ยเคกลุมแลวจึงนําคาขอมูลที่ผานการแบงกลุมดังกลาวมา

สรางแบบจําลองดวยเครื่องมือที่เลือกใช ไดแก การถดถอยเชิงเสน โครงขายประสาทเทียม และ

แบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพี หลังจากนั้นจึงนําคาที่ไดจากการทํานายคาขอมูลกลุมตัวอยางที่ไดมา

คํานวณหาคาความผิดพลาดกําลังสองของแตละเครื่องมือที่ไดเลือกมานั้นคาความผิดพลาด

ดังกลาวไดแสดงใหเห็นในตารางที่ 4.3 
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ตารางที่ 4.3  

คาความผิดพลาดกําลงัสองที่ทาํนายดวยแบบจําลองแบบที่ 2 (K-Means) 

 

K-Means Cluster 
Fold 

LR MLP M5P 

1 3.569 3.609 3.233 

2 3.538 3.603 3.154 

3 3.488 3.636 3.089 

4 3.460 3.615 3.068 

5 3.457 3.485 3.095 

6 3.506 3.727 3.155 

7 3.566 3.566 3.163 

8 3.391 3.435 3.001 

9 3.479 3.810 3.141 

10 3.557 3.716 3.252 

คาเฉลี่ย 3.501 3.620 3.135 

  

 จากคาประสิทธิภาพในการทํางานของแบบจําลองที่สรางดวยวิธีการตาง ๆ แสดงให

เห็นในตารางที่ 4.3 ซึ่งคาดังกลาวเปนคาความผิดพลาดที่แบบจําลองทํานายเวลาการพิมพได

ใกลเคียงกับคาเวลาจริงที่ผูใชสามารถทําไดมากนอยเพียงใด ซึ่งงานวิจัยนี้ไดทดลองทั้งหมด 10 

คร้ังตามวิธีการไขวขาม 10 กลุม นอกจากนี้แบบจําลองยังสรางมาดวยเครื่องมือที่แตกตางกัน การ

ทดลองนี้แสดงใหเห็นถึงประสิทธิภาพในการเพิ่มเทคนิคจัดการกลุมขอมูลอินพุตกอนที่จะนําขอมูล

ดังกลาวนั้นชวยใหแบบจําลองที่สรางขึ้นดวยเครื่องมือตาง ๆ ใหผลดีข้ึน จากการที่ไดแบงกลุม

ขอมูลดวยคาเฉลี่ยเคกลุม และวิเคราะหขอมูลเปนกลุมยอยชวยเพิ่มประสิทธิภาพในการทํานายได 

นอกจากนี้การแบงกลุมขอมูลเขาไปจะเห็นไดวาคาความผิดพลาดกําลังสองของทั้ง 3 แบบจําลอง

นั้นไดคาที่ลดลงไปในทิศทางเดียวกัน และมีคานอยกวาวิธีการทดลองที่กลาวมาในขางตน ซึ่ง

สามารถทํานายคาระยะเวลาการพิมพของผูใชไดใกลเคียงกับคาเวลาพิมพที่แทจริงที่ผูใชสามารถ

ทําได จะเห็นไดวาคาเฉลี่ยความผิดพลาดกําลังสองของคาเวลาที่ทํานายดวยแบบจําลองตนไมเอม็

ไฟวพีคือ 3.135 เซนติวินาที ซึ่งเปนคาเวลาที่ใกลเคียงกับคาเวลาที่ผูใชสามารถทําไดมากกวา
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แบบจําลองที่สรางขึ้นดวยการถดถอยเชิงเสน และโครงขายประสาทเทียมที่ไดคาเทากับ 3.620 

เซนติวินาที และ 3.501 เซนติวินาที ตามลําดับ นอกจากนี้ไดใชเครื่องมือทางสถิติคือ การทดสอบ

คาทีแบบหางเดี่ยวที่ใชจับคูทดสอบความแตกตางของเครื่องมือที่นํามาใชสรางแบบจําลองการ

พิมพพบวาผลการทํานายเวลาการพิมพที่ไดจากแบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพีเปรียบเทียบกับ 

โครงขายประสาทเทียม และการถดถอยเชิงเสนสามารถทํานายไดใกลเคียงกับคาเวลาที่ผูใช

มากกวาที่ระดับนัยสําคัญ 0.05   

 

ภาพที ่4.3  

เปรียบเทียบคาเวลาการพิมพของผูใชกับแบบจําลองแบบที่ 2 (K-Means) 
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 จากภาพที่ 4.3 นั้นไดแสดงถึงแนวโนม และประสิทธิภาพในการทํานายคาระยะเวลา

การพิมพดวยทั้ง 3 เครื่องมือวามีความใกลเคียง และเปลี่ยนแปลงไปตามจํานวนครั้งที่พิมพ 

ถึงแมวาคาประสิทธิภาพการทํานาย และคาขอมูลที่เห็นในกราฟของแบบจําลองที่สรางดวย

โครงขายประสาทเทียมจะแยลง แตคาประสิทธิภาพการทํางานนั้นยังดีมากกวาการแบงกลุมแยก

ตามแถวของคูอักขระ แตในการถดถองเชิงเสน และแบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพีใหผลการทํานายที่

ดีข้ึน และมีความเปลี่ยนแปลงในชุดคําที่เปลี่ยนแปลงไปตามคาประสบการณ สามารถทํานายได

ใกลเคียงมากขึ้นกวาการทดลองในรูปแบบอื่น 
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4.3 ผลการทดลองการสรางแบบจาํลองแบบที่ 3 
 
 ขอมูลที่ถูกนํามาใชในการทดลองในสวนนี้เปนขอมูลที่ผานการจัดการขอมูลดวย

เทคนิคหนาตางเลื่อน โดยการนําขอมูลอินพุตเวลามาผานเทคนิคการจัดการขอมูลของเทคนิค

หนาตางเลื่อนที่จะเปนเทคนิคที่ปรับใหมีคาใกลเคียงกันของขอมูล เพื่อลดความคลาดเคลื่อนของ

ขอมูลที่จะเกิดขึ้นจากทุก ๆ ครั้งที่ผูใชพิมพตัวคูอักขระ จากกลุมขอมูลที่นําเขามาวิเคราะหสราง

แบบจําลองที่การศึกษาครั้งนี้ไดเลือกใช นอกจากนี้ยังไดทดลองออกเปน 2 สวน เชนเดียวกับการ

ทดลองของขอมูลที่ไมผานการจัดการขอมูลดวยเทคนิคหนาตางเลื่อนคือ การทดลองขอมูลที่ผาน 

และไมผานการแบงกลุมของคาคุณลักษณะของขอมูลดวยทั้ง 2 เทคนิคการแบงกลุมขอมูลไดแก 

เทคนิคการแบงกลุมขอมูลแบบแยกตามแถว กับเทคนิคการแบงกลุมดวยคาเฉลี่ยเคกลุม 

 ในสวนของการทดลองที่เพิ่มเทคนิคการจัดการขอมูลอินพุตเบื้องตนอีกรูปแบบหนึ่งเขา

ไปนอกจากที่ไดเพิ่มเทคนิคที่ใชในการแบงกลุมขอมูลซ่ึงใหไดผลการทดลองที่ดีกวา และจากที่

ขอมูลเวลาการพิมพที่งานวิจัยนี้ศึกษา เพื่อสรางแบบจําลองการพิมพจากขอมูลที่อยูในรูปแบบ

ดังกลาว เพื่อสรางแบบจําลองที่มีความสามารถใกลเคียง หรือเทียบเทาไดกับส่ิงที่ผูใชทําไดมาก

ที่สุด ซึ่งการที่จะพัฒนาความสามารถของแบบจําลองใหสามารถทํานายไดใกลเคียงมากขึ้นมานั้น

ก็ไดมีงานวิจัยที่ไดศึกษาวาคาเวลาการพิมพ หรือพฤติกรรมในการพิมพนั้นเปนคาที่มีความ

เปลี่ยนแปลงไปตามระยะเวลา และเสนอเทคนิคหนาตางเลื่อน เพื่อชวยจัดการขอมูลดังกลาว 

เพื่อใหคาขอมูลดังกลาวมีความเสถียรมายิ่งขึ้นไมเปลี่ยนแปลงไปในทุก ๆ คร้ังที่พิมพ และชวย

กําจัดคาขอมูลที่รบกวนตอขอมูลจริงที่จะไดมา ซึ่งก็ไดประยุกตใชเทคนิคดังกลาวกับเครื่องมือ 

และเทคนิคในการแบงกลุมขอมูลทดลองมาในขางตนแลวผลการทดลองที่ไดแสดงใหเห็นในตาราง

ที่ 4.4 
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ตารางที ่4.4  

คาความผิดพลาดกําลงัสองที่ทาํนายดวยแบบจําลองแบบที่ 3 

 

 LR MLP M5P 

Non Cluster 4.446 4.343 3.725 

Row-Based Cluster 4.315 4.392 3.728 

K-Means Cluster 3.799 3.990 3.382 

 

 จากตารางที่ 4.4 เปนคาเฉลี่ยความผิดพลาดของแบบจําลองที่ไดมาจากขอมูลอินพุตที่

ผานการจัดการขอมูลอินพุตคาประสิทธิภาพในการทํานายที่ไดจากการทดลองสรางแบบจําลอง

ข้ึนมาไมวาจะเปนการทดลองดวยเครื่องมือทั้ง 3 คือ การถดถอยเชิงเสน โครงขายประสาทเทียม 

และแบบจําลองตนไมเอ็มไฟวพี นอกจากการทดลองดวยเครื่องมือดังกลาวยังไดผนวกกับเทคนิค

แบงกลุมขอมูล 2 แบบคือ แบงกลุมขอมูลแยกตามแถวของคูอักขระ และคาเฉลี่ยเคกลุม ผลการ

ทดลองที่ไดพบวาคาประสิทธิภาพในการทํานายที่ไดกลับไดผลที่แยกวาการทํานายดวยวิธีการ

ทั้งหมดที่ผานมาทั้งหมด แสดงใหเห็นวาวิธีการที่ใชในการจัดการขอมูลแบบหนาตางเลื่อนที่

เลือกใชนี้ไมเหมาะสมที่จะนํามาใชในการทดลองกับขอมูลที่ใชในการศึกษาครั้งนี้ 

 เนื่องจากคาที่แบบจําลองที่ถูกสรางขึ้นดวยกระบวนการตาง ๆ ที่การศึกษานี้เลือกใชมี

ความผิดพลาด และคาดเคลื่อนไปจากคาเวลาที่ผูใชสามารถทํานายไดมากกวา ถึงแมวาจะ

ทดลองดวยคาเฉลี่ยเคกลุม ในการแบงกลุมขอมูลคาที่แบบจําลองทําไดเกิดความผิดพลาดไปเปน

อยางมาก ซึ่งความผิดพลาดอาจเกิดขึ้นจากการปรับปรุงเทคนิคจัดการขอมูลที่ทําใหขอมูลอินพุตมี

ความผิดเพี้ยนทําใหผลการทํานายของแบบจําลองผิดพลาดไปจากคาเวลาที่ผูใชแตละคนทําได

จริงเปนอยางมากกวาการทดลองในขางตนที่ไมผานการจัดการขอมูลอินพุต 

 

  

  
 


