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บทคัดยอ 

 
         Genetic Algorithms for Inductive Learning (GAIL) เปนเทคนิคหนึ่งทาง Data Mining ที่ใชในงานการ
จําแนกขอมูลโดยการนํา Genetic Algorithms มาผสมผสานกับแนวทาง Inductive Learning ผลลัพธที่ไดจากการ
ประยุกตใช GAIL คือกฎที่สามารถใชจําแนกขอมูลที่ศึกษาออกเปนกลุม ๆ อยางมีประสิทธิภาพ 
        โครงการวิจัยฉบับนี้นําเสนอการใช GAIL ในการจําแนกขอมูลนักศึกษา และสามารถปรับปรุงประสิทธิภาพ
โดยใชแนวทางเพื่อใหไดมาซึ่งกฎเกณฑที่อาจสามารถใชคาดเดาการเขารับทํางานของผูจบการศึกษาใน   หลักสูตร
วิทยาศาสตรบัณฑิต    คณะเทคโนโลยีสารสนเทศ มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีพระจอมเกลาธนบุร ี   นอกจากนี้ยังได
ปรับปรุงฟงกชันคาความแข็งแรงใหเหมาะสมกับคุณลักษณะของขอมูลที่ใชดวย 
 
         คําสําคัญ :การจําแนกขอมูล / เทคโนโลยีสารสนเทศ / มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีพระจอมเกลาธนบุร ี/ GAIL  
              Inductive Learning  
 
          การไดรับตําแหนงหนาที่การงานที่ดีนั้นเปนจุด 
ประสงคหนึ่งที่สําคัญสําหรับ  การเขารับการศึกษาของ
บัณฑิต และของการพัฒนาหลักสูตรการเรียนการสอน
ของสถาบันอุดมศึกษา ซึ่งมีหนาที่ผลิตบัณฑิตที่เปนที่
ตองการของสังคม นอกเหนือไปกวานั้นการสนับสนุน
และพัฒนาทางดานกิจกรรมนับวาเปนสิ่งสําคัญสิ่งหนึ่ง
ที่สถาบันอุดม 
ศึกษาตองตระหนักถึง เนื่องจากในปจจุบันการคัดเลือก
บุคลากรเพื่อเขาทํางานของบางองคกรนั้นไม เพียงแต
พิจาณาคุณสมบัติทางวิชาการเพียงอยางเดียว แตไดมี
การพิจารณาถึงคุณสมบัติอื่น ๆ ดวย เชน การเขารวม
กิจกรรม ความสามารถทางกีฬา ดนตรี เปนตน 
         Genetic Algorithms for Inductive Learning 
(GAIL) เปนเทคนิคใหมสําหรับจําแนกขอมูล ที่นําเอา

เครื่องมือ (Tool )ในการจําแนกขอมูลสองชนิดมา
ประยุกต 
ใชรวมกัน กลาวคือ พัฒนาการคนหา (Searching)    
ดวย 
Genetic Algorithms มาใชรวมกับ Inductive Learning 
เนื้อหาในบทนี้กลาวถึง  ความหมายและความสําคัญ
ของ  การจําแนกขอมูล Genetic Algorithms for 
Inductive Learning (GAIL) และวรรณกรรมที่
เก่ียวของ 
1.ความหมายและความสําคัญของการจําแนก
ขอมูล 
         ‘การจําแนกขอมูล’ (Classification)  และ  คือ
กระบวนการแบงขอมูลเขาคลาส (Class) ที่ขอมูลนั้น ๆ 
ควรจะเปนสมาชิกอยู ในกระบวนการนี้ ทูเปล (Tuples) 
ของฐานขอมูลที่ใชในการปรับสอนจะถูกวิเคราะหคนหา



คุณสมบัติรวมเพื่อสรางคําอธิบาย (Description) โมเดล
หรือขั้นตอนวิธีการจําแนกขอมูล (Classification 
Model or Classification Procedure) แตละคลาสที่
สามารถนําไปใชจําแนกขอมูลในอนาคตได ทูเปลที่ใช
ปรับสอนประกอบดวยค าของแอททริ บิวทหรื อ
คุณลักษณะตาง ๆ และชื่อคลาสที่ทูเปลนั้นเปนสมาชิก
อยู ซึ่งคลาสดังกลาวตองถูกนิยามหรือกําหนดขึ้นไว
กอนแลว การสรางขั้นตอนวิธีการจําแนกจากกลุม
ขอมูลซึ่ งทราบคลาสที่ขอมูล เปนสมาชิกอยูแลวนี ้
นอกจาก ‘การจําแนกขอมูล’ แลว ยังสามารถเรียกแทน
ไดดวยเทอม (Term) ‘การรูจําแพทเทิรน’ (Pattern 
Recognition) ‘การแบงแยก’ (Discrimination) หรือ 
‘การเรียนรูแบบซุปเปอรไวส’ (Supervised Learning)  
          การจําแนกขอมูลเปนสวนประกอบที่สําคัญใน
งานการแกปญหาตาง ๆ เชน การรูจํา และถูกนําไป
ประยุกตใชในงานที่หลากหลาย เชน การอนุมัติสินเชื่อ 
การตลาดผลิตภัณฑ และการวินิจฉัยทางการแพทย จน
อาจกลาวไดวา การจําแนกขอมูลเปนเทคนิคทาง Data 
Mining ที่ถูกนําไปประยุกตใชอยางกวางขวางมากที่สุด  
2.Genetic Algorithms for Inductive Learning 
(GAIL) 
          GAIL เปนเทคนิคท่ีไดรับการคิดคนและ
นําไปประยุกตใชแลววามีประสิทธิภาพ GAIL 
สามารถจําแนกกลุมขอมูลดอกไอริส (Iris) (ซ่ึง
เปนกลุมขอมูลมาตรฐานสําหรับตัดสินหรือวัดผล
การจําแนกขอมูล (Benchmark Data Set) ) ได
ถูกตองสูงสุด 94.3% เทคนิคนี้เกิดขึ้นจากการใช
ประโยชน Genetic Algorithms ซ่ึงเปนอัลกอริทึม
สํ า ห รั บ ค น ห า วิ ธี แ ก ป ญ ห า ท่ี เ ห ม า ะ ส ม 
(Optimization) และเทคนิค Inductive Learning 
ในกระบวนการจําแนกขอมูล ดังนั้น ผลท่ีไดจาก
การจําแนกขอมูลดวย GAIL จึงเปนกฎสําหรับ
จําแนกขอมูลจํานวนเหมาะสม (Optimal) ท่ี
สามารถจําแนกขอมูลไดอยางมีประสิทธิภาพ 

          กฎสําหรับจําแนกขอมูลที่ GAIL สรางขึ้นเปน
คําอธิบายคลาสที่อยูในรูป “IF condition(s) THEN 
class type” โดยในสวนเงื่อนไข หรือที่โดยปกติเรียกวา
สวนนํา (Antecedent) ของกฎระบุคุณลักษณะรวมของ
ขอมูลที่ เปนสมาชิกของคลาสที่ระบุไวในสวนตาม 
(Consequent) ของกฎ เมื่อนํากฎไปใชในการจําแนก
ขอมูล ขอมูลที่มีคุณลักษณะตรงตามสวนนําจะไดรับ
การจัดเขาคลาสในสวนตาม การอธิบายคุณลักษณะ
รวมของสมาชิกในคลาสหนึ่ง ๆ ในลักษณะกฎเปนขอดี
อีกขอหนึ่งของ GAIL เนื่องจากกฎเปนรูปแบบการแทน
ความรูที่คนพบ (Knowledge Representation) ที่เรียบ
งาย เปนธรรมชาติและเขาใจไดโดยงาย (Intuitive) และ
สามารถนําไปใชประโยชนไดทันทีและ กฎที่ GAIL 
สรางขึ้นสําหรับจําแนกกลุมขอมูลดอกไอริสมีจํานวน
รวม 6 ขอ ดังนี้ 

1. IF (Petal Length < 2.0666) THEN 
class is Iris Setosa 

2. IF (0.9 <= Petal Width < 1.3) THEN 
class is Iris Versicolor 

3. IF (1.3 < Petal Width < 1.7) THEN 
class is Iris Versicolor 

4. IF (Petal Width >= 2.1) THEN class 
is Iris Verginica 

5. IF (Petal Length >=5.9333) THEN 
class is Iris Verginica 

6. IF (1.7 <= Petal Width < 2.1) THEN 
class is Iris Verginica 
3.ขั้นตอนการทํางานของ GAIL  
         ขั้นตอนการทํางานของ GAIL สามารถสรุป
ไดดังรปูท่ี 1 
 
 
 
 
 



 

3.1 การอานคากลุมขอมูลตัวอยางสําหรับปรับ
สอน (Reading in the Training Data Set) 
         การอานคากลุมขอมูลตัวอยางสําหรับปรับสอน
เปนขั้นตอนแรกในการทํางานของ GAIL ในขั้นตอนนี้ 
ขอมูลตัวอยางทั้งหมดถูกอานและจัดเก็บไวเพื่อใชใน
การอินดัคชันในขั้นตอนตอ ๆ ไป ขอมูลตัวอยางชุด
หนึ่ง ๆ ประกอบดวยชื่อคลาสที่ตัวอยางนั้น ๆ เปน
สมาชิกอยูและกลุมของคาของแอททริบิวทตาง ๆ ของ
ตัวอยาง 
3.2 กา รควอน ไทส ค า ข อ ง แอททริ บิ ว ท 
(Quantisation of Attributes) 
          การควอนไทสคาของแอททริบิวทใน GAIL 
เกิดขึ้นเฉพาะกับแอททริบิวทที่มีคาเปนตัวเลข เปนการ
เ ต รี ย ม ข อ มู ล ก อ น เ ข า สู ก ร ะ บ วนก า ร จํ า แ น ก 
(Preprocessing) โดยแบงคาของขอมูลออกเปนชวงที่
แยกจากกัน เชน อายุ 20 – 30 ป 31 – 45 ป เปนตน 
ขอบเขตของชวงตาง ๆ ถูกกําหนดขึ้นโดย GAIL เอง 
(โดยการสุม) ผูใชสามารถกําหนดให GAIL ควอนไทส 
(Quantise) ขอมูลหรือไมก็ได ตามแตตองการ 
3.3 Genetic Algorithms (GAs) 
          ขั้นตอนการทํางานของ GAs ใน GAILไม
แตกตางจากขั้นตอนการทํางานของ GAs โดยทั่วไป 
กลาวคือ ยังคงประกอบดวยขั้นตอนดังนี้ 
3.3.1 กา ร ส ร า ง ป ร ะ ช ากรกฎ รุ น เ ริ่ ม ต น 
(Initialization of a Population of Rules) 
       เนื่องจากโครโมโซมหรือรหัสวิธีแกปญหาใน 
GAIL คือกฎสําหรับจําแนกขอมูล ซึ่งเมื่อถูกถอดรหัส 
(Decoded) จะไดเงื่อนไขและชื่อคลาสที่ขอมูลหนึ่ง ๆ 
จะไดรับการจัดเขาเปนสมาชิกเมื่อมีคาของแอททริบิวท
ตรงตามเงื่อนไข ดังนั้น ประชากรใน GAIL ก็คือกลุม
ของกฎนั่นเอง กฎทั้งหมดถูกเขารหัสเปนสายของเลข
ฐาน 2 (Binary String) ทั้งนี้เพราะ GAIL ใชการ
เขารหัสเลขฐาน 2 (Binary Encoding) เปนแนวทางใน
การเขารหัส ประชากรกฎรุนเริ่มตนหรือรุนแรกถูกสราง
ขึ้นโดยการสุม 
 
 

รูปท่ี 2.1 ข้ันตอนการทํางานของ GAIL

x is No. of  Condition
y is No. of  Iteration
max is Max Iteration Set

Sort the Rules

Remove any Not Used Rule(s)

Rules

Stop

Minimal Rules

Yes

      Genetic Algorithms

Reproduction

Select ChromosomesR < Mutation Rate

Calculate a Random Number R

Read in the Training Data Set

Quantise Attribute(s)

Initialise a Population of  Rules

Initial Population of
Rules

Calculate the Population Fitness

Yes

Select a Chromosome

Crossover the Selected
Chromosomes

Mutate the Selected
Chromosome

Substitute  the Newly Created
Chromosome for the Population

Yes

New Population of
Rules

No

Quantise

No

x = 1

y = 1

y = max

Yes

No Increase y by 1

x = 3 No Increase x by 1

รูปที่ 1 : ขั้นตอนการทํางานของ GAIL 



3.3.2 การคํานวณคาความแข็งแรงของประชากร 
(Calculation of the Population Fitness) 

            
        GAIL คํานวณคาความแข็งแรงของประชากร
จากฟงกชันคาความแข็งแรง (Fitness Function) ซึ่งมี
สมการดังนี ้
                   Fitness Value = Right – x(Wrong)            
(1) 
 
โดยที่
 
Right 

คือจํ านวนชุดขอมู ลตัวอยาง
สําหรับปรับสอนที่มีคาของแอ
ททริบิวทตรงตามเงื่อนไขของ
โครโมโซมและชื่อคลาสในขอมูล
และโครโมโซมตรงกัน 

 
Wrong 

คือจํ านวนชุดขอมู ลตัวอยาง
สําหรับปรับสอนที่มีคาของแอ
ททริบิวทตรงตามเงื่อนไขของ
โครโมโซมแตชื่อคลาสในขอมูล
และโครโมโซมไมตรงกัน 

X คือคาถวงน้ําหนักของ Wrong 

ตารางที่ 1 แสดงคา Fitness value 
 
ในขั้นตอนนี้ ขอมูลที่ไดจากการอานคากลุม

ขอมูลตัวอยางในขั้นตอนแรกจะถูกนํามาใชเพื่อหา
คาพารามิเตอร Right และ Wrong สงผลใหเกิดการ
อินดัคชันขึ้นในรอบตอ ๆ ไปของกระบวนการ ทั้งนี้
เนื่องจากโครโมโซมที่มีคาความแข็งแรงสู ง เปน
โครโมโซมที่มีเงื่อนไขและสวนตามตรงกับคาของแอทท
ริบิวทและชื่อคลาสของขอมูลตัวอยาง ตามลําดับ ดังนั้น 
GAIL จึงตองเรียนรูขอมูลตัวอยางเพื่อที่จะสามารถ
สรางโครโมโซมที่มีคาความแข็งแรงสูงได 
3.3.3 การสืบพันธุ (Reproduction) 
         การสืบพันธุหรือการสรางประชากรรุนตอ ๆ ไป
ใน GAIL ประกอบดวยขั้นตอนใหญ ๆ 4 ขั้นตอน ดังนี้ 

1. การคํานวณตัวเลขสุม R  

(Calculation of a Random Number R): R คือ
ตัวเลขที่มีคาระหวาง 0.0 ถึง 1.0 ถูกสรางขึ้นอยางสุม
เพื่อนําไปใชในการตัดสินวา จะใชตัวดําเนินการทาง
พันธุกรรมใดในการสืบพันธุ โดยที ่
-  ถา R > อัตราการมิวเตชัน (Mutation Rate)   ที่
กําหนดไว GAIL จะใชครอสโอเวอรเปนตัวดําเนินการ 
-   ถา R < อัตราการมิวเตชันที่กําหนดไว GAIL จะใช
มิวเตชันเปนตัวดําเนินการ 

2.      การเลือกโครโมโซม (Selection of  
Chromosome(s)): GAIL จะคัดเลือก    โครโมโซม
หรือกลุมยอยของโครโมโซมที่แข็งแรงที่สุดจาก
ประชากรรุนปจจุ บันทั้งหมดเพื่อสืบพันธุ  จํานวน
โคร โมโซมที่ คัด เ ลื อกขึ้ น กับตั ว ดํา เนินการทาง
พันธุกรรมที่เลือกใช กลาวคือ ถาเปนการครอสโอเวอร
จะคัดเลือกโครโมโซม 2 ตัว แตถาเปนมิวเตชันจะ
คัดเลือกโครโมโซมเพียง 1 ตัว 

3. การครอสโอเวอรหรือมิวเตชัน  
(Crossover or Mutation): การครอสโอเวอรและมิว
เตชันเปนการสรางประชากรรุนใหมของ GAIL โดยใช
ตัวดําเนินการทางพันธุกรรม ครอสโอเวอรและมิวเตชัน 
ตามลําดับ ซึ่งตัวดําเนินการทั้งสองมีการทํางานที่
แตกตางกันดังนี ้
          ครอสโอเวอร: ครอสโอเวอรเปนตัวดําเนินการ
ที่ใชกับโครโมโซม 2 ตัว เรียกโครโมโซมทั้งสองตัวนี้วา 
โครโมโซมพอและโครโมโซมแม โดยการคัดลอก
โครโมโซมบางสวนมาจากโครโมโซมพอและบางสวน
มาจากโครโมโซมแม โครโมโซมใหมที่คาดวาจะสืบ
ทอดคุณสมบัติที่ดีจากรุนพอแมก็จะถูกสรางขึ้น 
         ผลของครอสโอเวอรคลายคลึงกับการจับคู 
(Mating) ในกระบวนการวิวัฒนาการทางธรรมชาติที่
พอแมถายทอดสวนของโครโมโซมของตนแกลูก ดังนั้น 
ลูกบางคนจึงมีคุณสมบัติเหนือกวาพอและแม ถาไดรับ
ยีนสหรือลักษณะทางพันธุกรรมเดนจากทั้งพอและแม 
         มิวเตชัน: มิวเตชันเปนตัวดําเนินการที่ใชกับ
โครโมโซม 1 ตัว โดยมิวเตชันจะคอมพลี เมนท 
(Complement) ยีนสในโครโมโซมที่ เลือกไว ดวย



วิธีการนี้ GAIL สามารถสรางโครโมโซมใหมไดโดย
อัตโนมัต ิ(Spontaneously) 

4.  การแทนท่ีประชากรรุนปจจุบันดวย 
โครโมโซมท่ีสรางขึ้น (Substitution of the Newly 
Created Chromosome(s) for the Population): 
เมื่อไดโครโมโซมใหมจากการสืบพันธุ GAIL จะลบ
โครโมโซมเกาที่มีคาความแข็งแรงต่ําที่สุดในประชากร
รุนปจจุบันออก แลวแทนที่ดวยโครโมโซมใหมนั้น
เพื่อใหไดเปนประชากรรุนใหม 
          การทํ า ง าน ในขั้ น ต อนการสื บพั น ธุ เ ป น
กระบวนการวนซ้ํา เมื่อสิ้นสุดการแทนที่ประชากร 
ประชากรรุนใหมที่ไดจะถูกประเมินคาความแข็งแรง 
และสืบพันธุสรางประชากรรุนตอไป เนื่องจาก GAIL ใช
จํานวนรอบเปนตัวพิจารณาการสิ้นสุดการวนซ้ํา ดังนั้น 
การสรางประชากรรุนใหมจึงเ กิดขึ้นจนกระทั่ งถึง
จํานวนรอบการทํางานสูงสุดที่กําหนดไว 
         การทํางานในขั้นตอน GAs ของ GAIL จะ
เกิดขึ้นซ้ําทั้งหมดรวม 3 รอบ เพื่อสรางกฎสําหรับ
จําแนกขอมูลที่มีจํานวนเงื่อนไขแตกตางกัน โดยสราง
กฎที่มีเงื่อนไข 1 2 และ 3 ขอ ในรอบที่ 1 2 และ 3 
ตามลําดับ จํานวนเงื่อนไขในกฎที่ GAIL สรางถูก
กําหนดไวสูงสุด 3 ขอ เพื่อไมใหกฎที่ไดจําเพาะเจาะจง 
(Specific) เฉพาะกับขอมูลตัวอยางสําหรับปรับสอน
มากจนเกินไป 
3.4 การจัดลําดับกฎ (Sorting the Rules) 
          เมื่อสิ้นสุดการทํางานของ GAs จะไดกฎสําหรับ
จําแนกขอมูลจากการถอดรหัสโครโมโซมในประชากร
รุนสุดทาย  กฎเหลานี้จะถูกจัดลําดับตามคาความ
แข็งแรงจากมากไปหานอยเพื่อใหพรอมสําหรับใช
ทดสอบในขั้นตอนตอไป  
 
 
3.5 การตัดกฎท่ีไมไดใชออก (Removing any  
Not Used Rules) 
          ขั้นตอนนี้เปนการทําใหกฎมีจํานวนต่ําสุดเทาที่
เปนได โดยการทดสอบขอมูลตัวอยางสําหรับปรับสอน

ทีละชุดดวยกฎทั้งหมดที่ไดตามลําดับ แลวตัดกฎที่
ไมไดถูกนําไปใชจําแนกขอมูลชุดใดเลยออก 
          การตัดกฎที่ไมไดใชออกเปนขั้นตอนสุดทาย
ของ GAIL เมื่อสิ้นสุดขั้นตอนนี ้จะไดกฎสําหรับจําแนก
ขอมูลที่สามารถนําไปใชจําแนกชุดขอมูลอื่น ๆ ที่มี
ลักษณะเดียวกันได 
          ขอมูลท่ีใชในโครงการวิจัย  ขอมูลที่นํามาใชใน
โครงการวิจัยนี้เปนกลุมขอมูลของนักศึกษาหลักสูตร
ปริญญาวิทยา   ศาสตร บัณฑิต สาขาเทคโนโลยี
สารสนเทศ คณะเทคโนโลยีสารสนเทศ มหาวิทยาลัย
เทคโนโลยีพระจอมเกลาธนบุรี  จากแฟมขอมู ล
นักศึกษาปริญญาตรีของคณะ ตั้งแตรุนที่ 2 – 7 ที่
ศึกษารายวิชาบังคับและเลือกตามหลักสูตรครบ ซึ่ง
ขอมูลทั้งหมดไดมาจาก 3 แหลงขอมูล คือ  จากการ
ออกแบบสอบถาม  จากฐานขอมูลของงานทะเบียน 
และจากฐานขอมูลของ ALUMNI  ขอมูลทั้งหมดถูก
แบงออกเปน 2 กลุม คือกลุมขอมูลตัวอยางสําหรับปรับ
สอน และกลุมขอมูลสําหรับทดสอบประสิทธิภาพของ
กฎ  

          การวิเคราะหขอมูลที่ใชในโครงการวิจัย จาก
การศึกษาวิเคราะหกลุมขอมูลนักศึกษา ไดคลาสและแอ
ททริบิวทที่ ใชในการจําแนก และพบขอจํากัดบาง
ประการของขอมูล ดังนี้   
1. คลาสท่ีใชจําแนกขอมูลในโครงการวิจัย 
         โครงการวิจัยนี้ใชแอททริบิวทตางๆ  ของขอมูล
นักศึกษาเปนแอททริบิวทสําหรับจําแนกขอมูล จึง
นิยามคลาสที่ใชดวยชวงของ การรับงานทําและตรง
สาขา การไดรับทํางานและไมตรงสาขา และยังไมมีงาน 
แตละคลาสที่ใชจําแนกขอมูลในโครงการวิจัยนี้มีนิยาม
ดังแสดงในตาราง 
 



 
 

 
 
 
 

 
 

ตารางที่ 2 : นิยามของคลาสที่ใชจําแนกขอมูลใน 
                    โครงการวิจัย 
 

         โครงการวิจัยนี้นิยามคลาสดวยชวงของ GPA 
จํานวน 3 ชวง ก็เพื่อใหกฎท่ีไดจากการจําแนกขอมูล
นักศึกษาโดยใชคลาสดังกลาวมีความหมายชัดเจน เขาใจ
ไดงาย  

2. แอททริบิวทของขอมูลท่ีใชในโครงการวิจัย 
         โครงการวิจัยนี้ทําการคัดเลือกแอททริบิวทของ
ขอมูลที่ใชในการจําแนกจากแอททริบิวททั้งหมดใน
แฟมขอมูลนักศึกษาปริญญาโท การคัดเลือกเริ่มจาก
พิจารณาแอททริบิวททั้งหมดวา   แอททริบิวทใดบางที่
อาจมีผลตอการไดรับงานทํา ที่นักศึกษาจะศึกษาได ซึ่ง
จากการพิจารณาอยางรอบคอบแลว แอททริบิวทที่คาด
วามีผลตอความสามารถในการศึกษาในหลักสูตรของ
นักศึกษาหรือบุคคลหนึ่ง ๆ คือ 

1. สถานะภาพการทํางานในปจจุบัน 
2. GPA 
3.  ความสามารถเฉพาะทางคอมพิวเตอร 
4.  ประสบการณในการทํางานกอนและ/

หรือในระหวางที่ คุณกําลังศึกษาใน
ระดับปริญญาตรีของคณะฯ   

   5. ส วนร วม กิจกรรมของทางคณะ
เทคโนโลยีสารสนเทศและทาง มจธ. 

   6.    ตําแหนงใน สมาคม/ชมรม  
   7.    ระดับความสามารถทางภาษาอังกฤษ 

8. ระดับความสามารถในภาษาอื่น ๆ  
9. เพศ 

          ทั้งนี้ค าของแอททริบิวททั้งหมดไดมาจาก
แฟมขอมูลโดยตรง ยกเวน ‘อายุ’ ซึ่งสามารถคํานวณ
คาจากระยะเวลาเปนประหวางคาของแอททริบิวท ‘วัน 
เดือน ป เกิด’ ที่จัดเก็บไวในแฟมขอมูลกับเดือน ป หรือ
ภาคการศึกษาที่นักศึกษาเจาของขอมูลเขาศึกษา 

3.  ขอจํากัดของขอมูลท่ีใชในโครงการวิจัย 
         กลุมขอมูลนักศึกษาที่นํามาใชในโครงการวิจัยนี้
มีขอจํากัดบางอยางซึ่งอาจสงผลใหประสิทธิภาพการ
จําแนกขอมูลดวยเทคนิค GAIL ลดต่ําลงกวาเมื่อขอมูล
ไมมีขอจํากัด ขอจํากัดนี้ ไดแก ขอจํากัดดานปริมาณ
และความชัดเจนของขอมูล 
3.1 กลุมขอมูลนักศึกษามีปริมาณจํากัด กลาวคือขอ 
มูลตัวอยางสําหรับปรับสอนในบางคลาส มีจํานวนนอย
เมื่อ เทียบกับจํ านวนขอมูลในคลาสอื่น  ๆ  ขอมู ล
นักศึกษาในคลาสตาง ๆ มีจํานวนดังแสดงในตารางที ่3 
 

 
   ตารางที่ 3 : จํานวนขอมูลนักศึกษาในคลาสตาง ๆ 

 
         จากตารางที่ 3 ขอมูลปรับสอนมีจํานวนรวม 
258 ชุด และในคลาส 3 มีจํานวน 32 ชุด คิดเปน 
12.40% ของขอมูลปรับสอนทั้งหมด ซึ่งนับวามีจํานวน
นอยมากเมื่อเทียบกับจํานวนขอมูลในคลาส 1 และ 2 
และแมวาจํานวนขอมูลในคลาส 2 จะมากกวาในคลาส 
3 แตก็มีเพียง 83 ชุด นอยกวาในคลาส 1 ที่มี 262 ชุด 
คิดเปน 31.67% ของจํานวนขอมูลในคลาสนอยจะทํา
ใหกฎสําหรับจําแนกขอมูลในคลาสนั้นมีคาความ
แข็งแรงต่ํา แนวโนมที ่GAIL จะสรางกฎสําหรับจําแนก
ขอมูลในคลาส 3 จึงต่ํากวาคลาส 2 และคลาส 2 ต่ํากวา

คลาส นิยาม 

1 ไดงานทําและตรงสาขา 

2 ไดงานทําและไมตรง
สาขา 

3 ไมมีงานทํา 

จํานวน (ชุด) คลาส 
ขอมูลปรับสอน ขอมูลทดสอบ รวม 

1 180 82 262 
2 56 27 83 
3 22 10 32 

รวม 258 119 377 



คลาส 1 เมื่อรอบการวนซ้ําในขั้นตอนการสืบพันธุมี
จํานวนมากอาจสงผลใหกฎสําหรับจําแนกขอมูลใน
คลาส 2-3 ที่มีจํานวนขอมูลต่ําที่สุดอาจไมสามารถถูก
สรางขึ้นได 
         ขอจํากัดดานปริมาณของกลุมขอมูลนักศึกษานี้
เปนสิ่งที่หลีกเลี่ยงไมได เนื่องจากในขณะดําเนินงาน
โครงการวิจัยมีนักศึกษาที่ ศึกษารายวิชาบังคับและ
เลือกตามแบบสอบถามที่ไดรับกลับมาเพียง 377 ฉบับ
เทานั้น  
ลักษณะโดยทั่วไปของโปรแกรมจะเปนการนําเสนอการ
วิจัยของ    นักศึกษาปริญญาตรีคณะเทคโนโลยีสารสน 
เทศ  มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีพระจอมเกลาธนบุร ี ซึ่ง
ขอมูลนั้นมีทั้งสวนที่เปนการนําเสนอแบบที่มีตัวอักษร
และมีขอมูลในสวนที่เปนแบบฟอรมใหลูกคากรอก  ดัง 
นั้นการนําเสนอขอมูลตางที่ใหกรอกทางแบบฟอรมนั้น
จึงสําคัญตอการรันGAILเปนอยางมากเพื่อชวยในความ
สะดวกสบายแลวยังมีความรวดเร็วกวาการทํางานแบบ
ที่ไมมีหนาจอใหกรอกแบบฟอรม  อีกทั้งเพื่อเพิ่มความ
สวยงามเพื่อเปนการดึงดูดความสนใจ  ของผูที่สนใจใน
โปรแกรมเกล(GAIL) นี้  
โครงสรางโดยทั่วไป 

 
รูปที่ 2 : รูปแสดงหนาตางการทํางานหลัก 

 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

รูปที่ 3 : หนาตางแสดงการปอนขอมูลเบ้ืองตนของ
บัณฑิต 

 
รูปที่ 4 : หนาตางแสดงการปอนขอมูลแบบสอบถาม

(สวนที1่) 
 
 
 
 
 
 
 
 



 
รูปที่ 5 : หนาตางแสดงการปอนขอมูลแบบสอบถาม

(สวนที2่) 

 
รูปที่ 6 : หนาตางแสดงการปอนขอมูลแบบสอบถาม

(สวนที3่) 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
รูปที่ 7 : แสดงรูปการจําแนกขอมูลของ Train 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
รูปที่ 8 : หนาตางรายงานกฎที่ไดจากการทํางานของ

เกล 
 

        หนาตางแสดงผลลัพธที่ไดจากการทํางาน    เกล 
พรอมทั้งบอกสถานะปจจุบันของบัณฑิต  ที่ไดจากแบบ 
สอบถามทั้งหมด มีงานทํา วางงาน รวมทั้งบอกดวยวา
เปอรเซ็นตคาเฉลี่ยดังรูปที่ 8  
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