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Abstract  
     Growing crops, what farmers expect is produce that can be consumed and sold to 
make a profit. Factors that affect crop yields, including yardlong bean cultivation, are plant 
diseases. In order to obtain sufficient yield to meet market demand, chemicals must be 
used in the production process. Proper prevention and treatment of plant diseases will 
result in reducing damage and production costs. If farmers have tools that help analyze 
disease, they will be able to use chemicals correctly. The researcher therefore studied 
and developed a diagnostic model for yardlong bean disease by extracting image features 
together with data mining techniques. The diseases used in the research include powdery 
mildew, rust, leaf spot, leaf curl, and leaf spot. The objectives are 1) to develop a 
diagnostic model for yardlong bean disease by extracting image features together with 
data mining techniques 2) to test Performance of the developed model And in the 
research, image feature extraction algorithms were used, namely Simple Color Histogram 
Filter and Auto Color Correlogram Filter, together with data classification algorithms, 
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namely J48, Random Forest, Random Tree and Hoeffding Tree. The results of the 
experiment found that the algorithms Auto Color Correlogram Filter combined with 
Random Forest that can diagnose disease from photographs, with an accuracy of 93.30%, 
precision of 94.40%, recall of 93.30% and f-measure of 93.10%, respectively, so it can be 
applied to develop an efficient system for diagnosing yardlong bean disease. 
 
Keyword: Long bean; Image feature extraction; Data Mining 
 

บทคัดย่อ  
     การปลูกพืชสิ่งที่เกษตรกรคาดหวังคือผลผลิตที่สามารถบริโภคและขายเพื่อสร้างก าไร ปัจจัย      
ที่ส่งผลกระทบต่อผลผลิตของพืชรวมถึงการปลูกถั่วฝักยาว คือ โรคพืช เพื่อให้ได้ผลผลิตที่เพียงพอตาม
ความต้องการของตลาดจึงจ าเป็นต้องใช้สารเคมีในกระบวนการผลิต ในการป้องกันและการรักษาโรคพืช  
ที่ถูกต้องจะส่งผลให้ลดความเสียหายและต้นทุนของผลิต หากเกษตรกรมีเครื่องมือที่ช่วยวิเคราะห์โรค    
จะสามารถท าให้ใช้สารเคมีได้ถูกต้อง ผู้วิจัยจึงได้ท าการศึกษาและพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคถั่วฝักยาว   
ด้วยการสกัดคุณลักษณะภาพร่วมกับเทคนิคเหมืองข้อมูล ซึ่งโรคที่ใช้ในการวิจัยได้แก่ โรคราแป้ง  โรค    
ราสนิม โรคใบด่าง โรคใบหงิก และโรคใบจุด โดยมีวัตถุประสงค์ 1) เพื ่อพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรค
ถั ่วฝักยาวด้วยการสกัดคุณลักษณะภาพร่วมกับเทคนิคเหมืองข้อมูล 2) เพื ่อทดสอบประสิทธิภาพ        
ของ    ตัวแบบที่ได้พัฒนาขึ้น และในการวิจัยใช้อัลกอริทึมสกัดคุณลักษณะภาพได้แก่ Simple Color 
Histogram Filter และ Auto Color Correlogram Filter ร่วมกับอัลกอริทึมจ าแนกข้อมูลได้แก่ J48, 
Random Forest, Random Tree และ Hoeffding Tree ผลการทดลองพบว่าอัลกอริทึม Auto Color 
Correlogram Filter ร่วมกับ Random Forest ที่สามารถวินิจฉัยโรคจากภาพถ่าย โดยมีค่าความถูกต้อง
เท่ากับร้อยละ 93.30 ค่าความแม่นย าเท่ากับร้อยละ 94.40 ค่าความระลึกเท่ากับร้อยละ 93.30 และ    
ค่าความเหวี่ยงเท่ากับร้อยละ 93.10 ตามล าดับ ซึ่งจะสามารถน ามาประยุกต์ใช้ในการพัฒนาระบบ     
การวินิจฉัยโรคถั่วฝักยาวได้อย่างมีประสิทธิภาพ 
 
ค ำส ำคัญ: ถั่วฝักยาว; การสกัดคุณลักษณะภาพ; เหมืองข้อมูล 
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1.บทน า 
อาชีพเกษตรกรเป็นอาชีพหลักของประชากรในประเทศไทย (กระทรวงเกษตรและสหกรณ์,  

2567) ทั้งการปลูกพืช เลี้ยงสัตว์และการประมง ในการปลูกพืชที่เกษตรกรนิยมปลูกมากโดยเฉพาะใน
พ้ืนที่ภูมิภาคกลาง คือพืชสวนประเภทถ่ัวฝักยาว ซึ่งถ่ัวฝักยาวเป็นพืชผักที่มีความส าคัญต่อเศรษฐกิจ และ
มีผู้นิยมบริโภคตลอดปี รวมทั้งยังเป็นพืชผักที่ส่งออกเป็นสินค้าไปขายต่างประเทศที่ส าคัญ ในรูปแบบ    
แช่แข็ง (บริษัท รักบ้านเกิด จ ากัด, 2560)  ในการปลูกถ่ัวฝักยาวพบว่าส่วนใหญ่เกษตรกรจะประสบปัญหา  
ไม่ว่าจะเป็นภัยธรรมชาติที่ไม่สามารถหลีกเลี่ยงได้ วัชพืช และศัตรูพืช ที่เป็นปัญหาหลักของเกษตรกร      
ที่ปลูกถั่วฝักยาว ดังนั้นเกษตรกรจึงจ าเป็นต้องหาวิธีป้องกันให้ถูกต้อง เพื่อช่วยในก ารบ ารุงดูแลรักษา    
ให้ได้ผลผลิตตามความต้องการของตลาด (สถาบันการจัดการเทคโนโลยีและนวัตกรรมเกษตร, 2565) ซึ่ง
ในการป้องกันรักษาโรคของถั ่วฝักยาว สามารถท าได้หลายวิธีทั ้งการใช้สารเคมี หรือด้วยชีวภัณฑ์        
แบบผสมผสาน เพื่อลดการสูญเสียต่อผลผลิตที่อาจจะเกิดขึ้น ทั้งนี้หากเกษตรกรรู้ถึงข้อเท็จจริงของโรค   
ที่ก าลังเกิดขึ้นในแปลงเพาะปลูกได้อย่างถูกต้อง ก็จะส่งผลให้สามารถเลือกใช้วิธีการในการป้องกันและ
รักษาโรคได้อย่างมีประสิทธิภาพ  

การท  า เหม ื องข ้ อม ูล  (Data Mining)  (Sinsomboonthong, 2017)  เป ็นกระบวนการ                
ในการกระท ากับข้อมูลจ านวนมากเพื่อค้นรูปแบบและความสัมพันธ์ที่ซ่อนอยู่ในชุดข้อมูล ซึ่งในปัจจุบัน    
ได้มีการประยุกต์ใช้ในงานที่หลากหลายประเภทเพื่อช่วยในการตัดสินใจ อย่างทางด้านการเกษตร       
การจ าแนกโรครากเน่าโคนเน่าของต้นทุเรียนด้วยอัลกอริทึมต้นไม้ตัดสินใจ (ชัยศิริ, 2566) พบว่ามีความ
ถูกต้อง 99.33% ซึ ่งมีประสิทธิภาพสูงสุด ซึ ่งลักษณะอาการโรครากเน่าโคนเน่าสามารถจ าแนกได้           
3 ลักษณะ คือ เนื้อไม้สีน ้าตาล แผลเน่าลุกลามไว และกลิ่นหืนในส่วนที่เน่า และนอกจากนี้การประยุกต์ใช้
เทคโนโลยีการประมวลผลภาพเพ่ือวิเคราะห์การสุกของผลไม้ (สุขสุคนธ์และคณะ, 2565) ด้วยการพัฒนา
ระบบวิเคราะห์การสุกของผลไม้ด้วยเทคโนโลยีการประมวลผลภาพที่สามารถนับจ านวนของผลไม้ และ
สามารถวิเคราะห์การสุกของผลไม้ได้ อีกทั้งยังมีการประยุกต์ใช้เพื่อจ าแนกโรคใบข้าวโพดจากภาพ       
(ภานุวัฒน์และคณะ, 2566) ด้วยการพัฒนาโมเดลการจ าแนกภาพส าหรับโรคใบข้าวโพดด้วยเทคโนโลยี
ไมโครซอฟต์เอชัวบนพ้ืนฐานการเรียนรู้เชิงลึก รวมถึงยังมีการน าเทคนิคการท าเหมืองข้อมูลมาช่วยในการ
ตัดสินใจรับซื้อโคขุน (อับดุลเลาะและคณะ, 2567) ด้วยการพัฒนาแบบจ าลองเพื่อการตัดสินใจรับซื้อ    
โคขุน โดยใช้เทคนิคการท าเหมืองข้อมูล กรณีศึกษากลุ่มวิสาหกิจชุมชนโคเนื้อบ้านบูเกะจือฆา ได้ผล
ความถูกต้องสูงที่สุดถึง 98.53% ซึ่งจะเห็นว่าการท าเหมืองข้อมูลสามารถประยุกต์ใช้ในงานที่หลากหลาย 
เป็นเครื่องมือที่สามารถช่วยเกษตรกรในการตัดสินใจได้อย่างมีประสิทธิภาพ 
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ดังนั้นในการพัฒนาตัวแบบที่จะสามารถช่วยให้เกษตรกรวินิจฉัยโรคได้อย่างถูกต้อง จึงเป็นวิธีการ
เตรียมป้องกันหรือการรักษาได้ทันทวงที ก่อนที่จะส่งผลต่อผลผลิตที่อาจจะเกิดขึ้น ซึ่งในการวิจัยครั้งนี้
เป็นการศึกษาเพื่อพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคถั ่วฝักยาวด้วยการสกัดคุณลักษณะภาพร่วมกับเทคนิค   
เหมืองข้อมูล ที่จะสามารถช่วยในการวินิจฉัยโรคของถั่วฝักยาวจากการถ่ายภาพ โดยอาการของโรคที่พบ 
จะสามารถสังเกตลักษณะจากใบของถั่วฝักยาว ซึ่งโรคที่ใช้ในการวิจัย เป็นโรคพืชที่สามารถพบเห็น        
ได้ทั่วไปและสร้างความเสียหายต่อผลผลิต ได้แก่ โรคราแป้ง โรคราสนิม โรคใบด่าง โรคใบหงิก และโรค 
ใบจุด โดยการวิเคราะห์จากภาพถ่ายหรือรูปภาพของใบที่มีลักษณะอาการผิดปกติ เพื่อให้เกษตรกร
สามารถขอค าปรึกษาจากผู้มีความรู้หรือผู้เชี่ยวชาญในการหาวิธีป้องกันและรักษาต่อไป 

 
2. วัตถุประสงค์ 

2.1 เพื่อศึกษาและพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคถั่วฝักยาวด้วยการสกัดคุณลักษณะภาพร่วมกับ
เทคนิคเหมืองข้อมูล 

2.2 เพ่ือทดสอบประสิทธิภาพของตัวแบบที่ได้พัฒนาขึ้น 
 

3. วิธีด าเนินการวิจัย 
วิธีการและขั้นตอนการพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคถั่วฝักยาวด้วยฮิสโตแกรมสีและจ าแนกด้วย

เทคนิคเหมืองข้อมูล ซึ่งได้ท าการศึกษาทั้งเอกสารและทฤษฎีที่เกี่ยวข้อง  มาใช้ในการวิจัย โดยผู้วิจัยได้ท า
การน าภาพโรคถ่ัวฝักยาวมาแปลงเป็นฮิสโตแกรมจากนั้นน าข้อมูลที่ได้มาพัฒนาเป็นตัวแบบวินิจฉัยจ าแนก
ประเภทของโรคด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล โดยใช้โปรแกรมเวกา(Weka) โดยแสดงขั้นตอนวิธีด าเนินการ
วิจัย ดังภาพที่ 1 

           
 

เก็บข้อมูลภาพ
โรคถั่วฝักยาว

การกรองข้อมูล 
การแปลงรูป

ข้อมูล 

พัฒนาตัวแบบ
ทดสอบและวัด
ประสิทธิภาพ

ตัวแบบ
วินิจฉัยโรค

ภาพที่ 1 แสดงขั้นตอนวิธีการวิจัย 
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3.1 ขั้นตอนการเก็บข้อมูลภาพโรคถั่วฝักยาว 

ผู ้วิจัยจึงท าการลงพื ้นที ่ส ารวจและเก็บข้อมูลถ่ายรูปภาพใบ ตามลักษณะของโรค
ถั่วฝักยาวในท้องถิ่นที่ปลูกถั่วฝักยาว เขตจังหวัดนครปฐม จ านวน 200 รูปภาพ โรคถั่วฝักยาวที่ใช้ในการ
วิจัยครั ้งนี ้ ได้แก่ 1) โรคราแป้ง 2) โรคราสนิม 3) โรคใบด่าง 4) โรคใบหงิก และ5) โรคใบจุด และ          
ได้จ าแนกรูปภาพตามลักษณะของโรคอย่างละ 40 รูปภาพ ซึ่งโรคเหล่านี้จะแสดงอาการหลายส่วนของต้น
ถั่วฝักยาวรวมถึงส่วนที่เป็นใบของต้นถั่วฝักยาว จะมีลักษณะตามอาการของโรคแต่ละชนิด สามารถสังเกต
ได้จากลักษณะของใบถ่ัวฝักยาวก็เพียงพอต่อการแยกแยะโรค โดยไม่ต้องสังเกตท่ีต้นถั่วฝักยาว 

ดังนั้นลักษณะของใบจึงเป็นส่วนของต้นถั่วฝักยาวที่เกษตรกรสามารถสังเกตเห็นความ
ผิดปกติได้ ผู้วิจัยจึงได้ท าการเก็บข้อมูลโดยการถ่ายรูปภาพใบ ตามลักษณะของโรคถั่วฝักยาวแต่ละชนิด 
เพ่ือน ามาเป็นข้อมูลในการวิจัย ทั้งรูปภาพลักษณะใบที่เป็นโรคและไม่เป็นโรค ดังตัวอย่างภาพที่ 2 

 

        
       โรคราแป้ง               โรคราสนิม             โรคใบด่าง            โรคใบหงิก            โรคใบจุด 
 

ภาพที่ 2 แสดงรูปภาพลักษณะใบของแต่ละโรค 
 

3.2 ขั้นตอนการกรองข้อมูล  

            ในการกรองข้อมูล เป็นขั้นตอนการน ารูปภาพมาท าการตัดขอบ เพ่ือให้ได้เฉพาะส่วนของ
รูปภาพที่ต้องการ ซึ่งในฮิสโตแกรมสี ประกอบด้วยค่าความน่าจะเป็นของสีระดับต่าง ๆ ซึ่งจะมีจ านวน
ของสีในแต่ละระดับที่ปรากฏในรูปภาพ ฮิสโตแกรมสามารถอธิบายความมืด ความสว่าง ความคมชัดสูง
หรือต ่าโดยทั่วไปแล้วรูปภาพแต่ละรูปภาพจะมีฮิสโตแกรมที่แน่นอน ซึ่งฮิสโตแกรมจะมีค่าไม่เปลี่ยนแปลง
เมื่อมีการเคลื่อนย้าย (Translation) หมุน (Rotation) แกนของรูปภาพ และการเปลี่ยนมุมเพียงเล็กน้อย 
ดังนั้นจึงเป็นไปได้ท่ีจะน าฮิสโตแกรมสีมาใช้ส าหรับเปรียบเทียบความคล้ายคลึงของรูปภาพ ในการค านวณ
ค่าฮิสโตแกรมสี รูปภาพแต่ละรูปภาพจะถูกควอนไทซ์สี ภายในรูปภาพเพื่อลดมิติของเวกเตอร์และลด
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ความซับซ้อนในการค านวณลง โดยการแบ่งกลุ่มสีออกเป็น m ถังสี (Bins) ซึ่งส่วนใหญ่นิยมใช้ 32 64 หรือ 
256 ถังสี เนื่องจากการแยกแยะความแตกต่างของระดับค่าสีของสายตามนุษย์มีความละเอียดไม่มากนัก 

ก าหนดให้รูปภาพ I มีขนาด n1 × n2 จุดภาพ และ HCi แทน จ านวนจุดภาพที่มีสี ci ของ
รูปภาพ I ดังนั้น สามารถค านวณฮิสโตแกรมสีได้ แสดงดังสมการที่ 1    

Hci(I) = Hci / n1 x n2                                                                   (1) 
 

การหารด้วย n1 × n2 หรือจ านวนจุดภาพทั้งหมดภายในรูปภาพนั้น มีวัตถุประสงค์เพ่ือ
ท าให้ค่าฮิสโตแกรมสีเป็นบรรทัดฐาน และเพื่อให้สามารถน าฮิสโตแกรมสีของรูปภาพซึ่งมีขนาดแตกต่าง
กัน มาท าการเปรียบเทียบกันได้ ดังนั้นจะสามารถหาเวกเตอร์แทนฮิสโตแกรมสีของรูปภาพ I แสดงดัง
สมการที่ 2 
                                                    H(I) = (hc1, hc2, … … … hcm            (2) 
 

ผู้วิจัยน าข้อมูลรูปภาพจากข้ันตอนการเก็บข้อมูลมาท าการกรองข้อมูลโดยการน ารูปภาพ
มาท าการตัดขอบส่วนเกินให้คงเหลือเฉพาะรูปลักษณะของใบตามที่ต้องการ ด้วยการตกแต่งรูปภาพ 
แสดงดังตัวอย่างภาพที่ 3 และ 4 

 

  
 

ภาพที่ 3 ตัวอย่างรูปภาพใบที่เป็นโรคและมีส่วนเกิน 
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ภาพที่ 4 ตัวอย่างรูปภาพใบที่เป็นโรคและตัดขอบส่วนเกิน 
3.3 ขั้นตอนการแปลงรูปข้อมูลดิจิทัล 

เป็นขั ้นตอนการแปลงรูปข้อมูลดิจิทัลให้อยู ่ในรูปแบบของไฟล์ Arff โดยมีรูปแบบ

ไฟล์ข้อมูล แสดงดังตัวอย่างภาพที่ 5  

 
 

ภาพที่ 5 ตัวอย่างข้อมูลที่ได้จากการแปลงรูปข้อมูลดิจิทัล 

 

3.4 ขั้นตอนการพัฒนาตัวแบบ 
ในการพัฒนาตัวแบบของการวิจัยนี ้ได้ใช้โปรแกรมเวกา(Weka) ได้มีการรวบรวม

อัลกอริทึมที่จ าเป็นส าหรับการวิจัยและได้ท าการเปรียบเทียบผลการทดลอง โดยแบ่งออกเป็น 2 ขั้นตอน 
ดังนี้ 
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3.4.1 ขั ้นตอนการสกัดคุณลักษณะภาพ ส าหรับขั ้นตอนนี้จะท าการสกัดคุณลักษณะ
รูปภาพให้เป็นข้อมูลในรูปแบบดิจิทัล โดยเลือกใช้อัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter และ 
Auto Color Correlogram Filter 

3.4.2 ขั้นตอนการจ าแนกข้อมูล ในขั้นตอนนี้ได้เลือกอัลกอริทึมส าหรับการจ าแนกข้อมูล
ได้แก่ J48, Random Forest, Random Tree และ Hoeffding Tree 

 
 3.5 ขั้นตอนการทดสอบและวัดประสิทธิภาพ 

การวัดประสิทธิภาพของตัวแบบเพื่อประเมินผลอัลกอริทึมที่น ามาใช้ในการจ าแนกข้อมูล ได้แก่ 
ค่าความถูกต้อง(Accuracy) ค่าความแม่นย า(Precision) ค่าความระลึก(Recall) และค่าความเหวี ่ยง    
(F-Measure) โดยใช้ค่าความแม่นย าของตัวแบบ ซึ่งจะต้องท าการเลือกข้อมูลส าหรับเรียนรู้ (Training 
Set) และข้อมูลส าหรับทดสอบ (Testing Set) ในการวิจัยครั ้งนี ้ใช้วิธีการสุ ่มเลือกข้อมูลแบบความ
เที่ยงตรง 5 กลุ่ม (5-fold Cross Validation) ซึ่งในการสุ่มข้อมูลแบบความเที่ยงตรง เป็นการสุ่มตัวอยา่ง
ข้อมูลโดยเริ่มจากการแบ่งชุดข้อมูลออกเป็นส่วนๆ ละเท่าๆ กัน น าข้อมูลบางส่วนมาท าการเรียนรู้ และน า
ข้อมูลส่วนที่เหลือมาท าการทดสอบตัวแบบที่ได้จากเรียนรู้  โดยในการวิจัยจะท าการแบ่งกลุ่มข้อมูล
ออกเป็น 5 ชุดเท่าๆ กัน ในการทดลองครั้งแรกจะเลือกข้อมูลชุดที่ 1 เป็นข้อมูลชุดทดสอบและข้อมูลที่
เหลือเป็นชุดการเรียนรู้ ในการทดลองครั้งถัดไปจะเลือกข้อมูลชุดที่ 2 เป็นข้อมูลชุดทดสอบและข้อมูลชุดที่
เหลือเป็นชุดการเรียนรู้ ซึ่งจะมีการทดลองทั้งหมด 5 ครั้ง และในการวัดค่าประสิทธิภาพของตัวแบบจะ
อาศัย Confusion matrix ในการค านวณค่าดังภาพที ่6 
 

 Predicted Class 

Ac
tu

al
 Class C1 C2 

C1 TP FN 

C2 FP TN 

 
ภาพที่ 6 Confusion matrix 

 
ตัวชี้วัดที่สามารถค านวณได้จาก Confusion Matrix 

- ค่าความถูกต้อง เป็นการวัดความถูกต้องของตัวแบบ โดยพิจารณารวมทุกคลาส  
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คือ จ านวน True Positive ของทุกคลาสรวมกัน ดังสมการที่ (3) 
  Accuracy    = (TP + TN) / (TP + TN + FP + FN)         (3) 
 

- ค่าความแม่นย า เป็นการวัดความแม่นย าของตัวแบบ โดยพิจารณาแยกทีละคลาส  
ดังสมการที่ (4) 

Precision    = TP / (TP + FP)            (4) 
- ค่าความระลึก เป็นการวัดความถูกต้องของตัวแบบ โดยพิจารณาแยกทีละคลาส  

ดังสมการที่ (5) 
Recall       = TP / (TP + FN)            (5) 
 

- ค่าความความเหวี่ยง เป็นการวัดค่าความแม่นย าและค่าความระลึกพร้อมกันของตัวแบบ  
โดยพิจารณาแยกที่ละคลาส ดังสมการที่ (6) 

F-measure  = (2 x Precision x Recall) / (Precision + Recall)                 (6) 
 
โดยที่ 

True Positive (TP)    คือ จ านวนข้อมูลตัวแบบ จ าแนกกลุ่ม C1 และค าตอบเป็นกลุ่ม C1 

True Negative (TN)  คือ จ านวนข้อมูลตัวแบบ จ าแนกกลุ่ม C2 และค าตอบเป็นกลุ่ม C2 
False Positive (FP)   คือ จ านวนข้อมูลตัวแบบ จ าแนกกลุ่ม C1 และค าตอบเป็นกลุ่ม C2 

False Negative (FN) คือ จ านวนข้อมูลตัวแบบ จ าแนกกลุ่ม C2 และค าตอบเป็นกลุ่ม C1 

 

4. ผลการวัดประสิทธิภาพตัวแบบ 
จากการจ าแนกประเภทข้อมูลด้วยอัลกอริทึมต่างๆ สามารถสรุปผลการการจ าแนกข้อมูลของ

อัลกอริทึมได้ดังตารางที่ 1 
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ตารางท่ี 1 ผลการจ าแนกประเภทข้อมูลของอัลกอริทึมแต่ละชนิด 

อัลกอริทึม 
สกัดคุณลักษณะ

ภาพ 

อัลกอริทึม 
จ าแนกข้อมูล 

Accuracy Precision Recall F-Measure 

Simple Color 
Histogram 
Filter 

J48 76.70% 76.90% 76.70% 76.70% 

Random Forest 87.50% 87.10% 87.50% 87.20% 

Random Tree 75.00% 73.90% 75.00% 74.10% 

Hoeffding Tree 83.30% 84.30% 83.30% 83.10% 

Auto Color 
Correlogram 
Filter 

J48 74.20% 73.40% 74.20% 73.30% 

Random Forest 93.30% 94.40% 93.30% 93.10% 

Random Tree 68.30% 69.90% 68.30% 68.60% 

Hoeffding Tree 82.50% 86.80% 82.50% 83.30% 

 
ตารางท่ี 2 ร้อยละความถูกต้องของอัลกอริทึมแต่ละชนิด 

อัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter Auto Color Correlogram Filter 

J48 76.70 % 74.20 % 

Random Forest 87.50 % 93.30 % 
Random Tree 75.00 % 68.30 % 

Hoeffding Tree 83.30 % 82.50 % 

 
จากผลการเปรียบเทียบอัลกอริทึม พบว่า  
- อัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter ร่วมกับ J48 มีค่าความถูกต้องร้อยละ 76.70   

ค่าความแม่นย าร้อยละ 76.90 ค่าความระลึกร้อยละ 76.70 และค่าความเหวี่ยงร้อยละ 76.70  
- อัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter ร่วมกับ Random Forest มีค่าความถูกต้อง  

ร ้อยละ 87.50 ค่าความแม่นย าร ้อยละ 87.10 ค่าความระลึกร้อยละ 87.50 และค่าความเหวี ่ยง          
ร้อยละ 87.20  
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- อัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter ร่วมกับ Random Tree มีค่าความถูกต ้อง    
ร ้อยละ 75.00 ค่าความแม่นย าร ้อยละ 73.90 ค่าความระลึกร้อยละ 75.00 และค่าความเหวี ่ยง          
ร้อยละ 74.10  

- อัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter ร่วมกับ Hoeffding Tree มีค่าความถูกต้อง  
ร ้อยละ 83.30 ค่าความแม่นย าร ้อยละ 84.30 ค่าความระลึกร้อยละ 83.30 และค่าความเหวี ่ยง          
ร้อยละ 83.10  

- อัลกอริทึม Auto Color Correlogram Filter ร่วมกับ J48 มีค่าความถูกต้องร้อยละ 74.20  
ค่าความแม่นย าร้อยละ 73.40 ค่าความระลึกร้อยละ 74.20 และค่าความเหวี่ยงร้อยละ 73.30  

- อัลกอริทึม Auto Color Correlogram Filter ร่วมกับ Random Forest มีค่าความถูกต้อง 
ร ้อยละ 93.30 ค่าความแม่นย าร ้อยละ 94.40 ค่าความระลึกร้อยละ 93.30 และค่าความเหวี ่ยง          
ร้อยละ 93.10  

- อัลกอริทึม Auto Color Correlogram Filter ร ่วมกับ Random Tree มีค่าความถูกต้อง    
ร ้อยละ 68.30 ค่าความแม่นย าร ้อยละ 69.90 ค่าความระลึกร้อยละ 68.30 และค่าความเหวี ่ยง          
ร้อยละ 68.60  

- อัลกอริทึม Auto Color Correlogram Filter ร่วมกับ Hoeffding Tree มีค่าความถูกต้อง  
ร ้อยละ 82.50 ค่าความแม่นย าร ้อยละ 86.80 ค่าความระลึกร้อยละ 82.50 และค่าความเหวี ่ยง          
ร้อยละ 83.30 

ดังนั้นตัวแบบการจ าแนกข้อมูลโรคถั่วฝักยาวที่ได้จากการสกัดคุณลักษณะภาพด้วยอัลกอริทึม  
Auto Color Correlogram Filter ร่วมกับการจ าแนกประเภทข้อมูลด้วย Random Forest มีเปอร์เซ็นต์
ค่าความถูกต้องมากท่ีสุด 93.30 % ค่าความแม่นย ามากท่ีสุด 94.40 % ค่าความระลึกมากท่ีสุด 93.30 % 
และค่าความเหวี่ยงมากที่สุด 93.10 % ตามล าดับ จึงเป็นตัวแบบที่เหมาะสมต่อการน าไปประยุกต์ใช้
ส าหรับการวินิจฉัยโรคถั่วฝักยาวต่อไป 

 
5. สรุปผล 

การวิจัยครั้งนี้มีวัตถุประสงค์ 1) เพื่อศึกษาและพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคถั่วฝักยาวด้วยการสกัด
คุณลักษณะภาพร่วมกับเทคนิคเหมืองข้อมูล และ 2) เพื่อทดสอบประสิทธิภาพของตัวแบบที่ได้พัฒนาขึ้น 
ซึ่งโรคถั่วฝักยาวที่ใช้ในการวิจัยครั้งนี้ ได้แก่ โรคราแป้ง โรคราสนิม โรคใบด่าง โรคใบหงิก และโรคใบจุด 
โดยใช้การสกัดคุณลักษณะภาพร่วมกับการจ าแนกข้อมูลด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล ด้วยอัลกอริทึมการสกัด
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คุณลักษณะภาพ Simple Color Histogram Filter และ Auto Color Correlogram Filter ร ่วมกับ
อัลกอริทึมจ าแนกข้อมูลได้แก่ J48, Random Forest, Random Tree และ Hoeffding Tree ผลการ
พัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคถั่วฝักยาวพบว่าตัวแบบที่ใช้อัลกอริทึมการสกัดคุณลักษณะภาพ Auto Color 
Correlogram Filter ร่วมกับอัลกอริทึมจ าแนกข้อมูล Random Forest ซึ่งมีเปอร์เซ็นต์ค่าความถูกต้อง
มากที่สุด 93.30 % ค่าความแม่นย ามากที่สุด 94.40 % ค่าความระลึกมากที่สุด 93.30 % และค่าความ
เหวี่ยงมากที่สุด 93.10 % ตามล าดับ ซึ่งจะสามารถน ามาประยุกต์ใช้ในการพัฒนาระบบการวินิจฉัยโรค
ถั่วฝักยาวได้อย่างมีประสิทธิภาพ 
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