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บทคััดย่่อ
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( )t mŶ 173.5434 0.17413 m+ = +

เมื่่�อ m = 1 แทนวัันที่่� 26 มิิถุุนายน 2565 อย่่างไรก็็ตาม ค่่าพยากรณ์์โดยเฉลี่่�ยของทั้้�ง 3 วิิธีี ไม่่แตกต่่างกััน 

อย่า่งมีนีัยัสำคัญัที่่�ระดับั 0.05 ดังันั้้�นผู้้�ที่่�ต้อ้งการนำตัวัแบบพยากรณ์ไ์ปใช้ง้านสามารถใช้ต้ัวัแบบใดก็ไ็ด้ใ้นการพยากรณ์์ 

ราคาหมููบดรายวัันในอนาคต

คำสำคััญ: เนื้้�อหมูู; ตััวแบบพยากรณ์์; บ็็อกซ์์-เจนกิินส์์; การทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลััง; SPSS

Abstract
The aim of this research is to compare the forecasting models for the price of daily ground 

pork with 4 statistical methods, namely, the Box-Jenkins method, Holt’s exponential smoothing 

method, Brown’s exponential smoothing method, and the damped trend exponential smoothing 

method. The time series for the price of daily ground pork were gathered from the website of 

Kasetprice from July 6, 2021 to July 5, 2022 (365 days) which was divided into 2 datasets. The first 

dataset from July 6, 2021, to June 25, 2022 (355 days) was used for constructing the forecasting 

models. The set of the last 10-day from June 26 to July 5, 2022, was used to evaluate the accuracy 

of the forecasting models via the use of the lowest mean absolute percentage error (MAPE) and root 

mean squared error (RMSE). The results showed that the damped trend exponential smoothing 

method had the lowest MAPE and RMSE values and had a forecast model as following.
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Where m = 1 represents June 26, 2022. For the Box-Jenkins method and Holt's exponent smoothing 

method, there were slightly higher MAPE and RMSE values. The forecast models were shown in the 

following order:
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Ŷ 173.09568 0.90609 0.57306+

=

= + å
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Where m = 1 represents June 26, 2022. However, the average forecast values of the three 

methods were not different at 0.05 significance level. Therefore, the users can use any model to 

forecast the future price of daily ground pork.

Keywords:	 Pork; Forecasting model; Box-Jenkins; Exponential smoothing; SPSS
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ปีที่ 31 ฉบับที่ 4 กรกฎาคม-สิงหาคม 2566	 วารสารวิทยาศาสตร์และเทคโนโลยี

1. บทนำ
เนื้้�อสััตว์์ (Meat) ที่่�มนุุษย์์สามารถนำมาบริิโภค 

แบ่่งตามลัักษณะและแหล่่งที่่�มาได้้เป็็น 4 ประเภท ได้้แก่่ 

เนื้้�อแดง (Red Meat) เนื้้�อสััตว์์ปีีก (Poultry Meat)  

เนื้้�อสััตว์์ป่่า (Game Meat) และเนื้้�อสััตว์์น้้ำ (Aquatic 

Meat) ซึ่่�งเนื้้�อแดงได้้รัับความนิิยมจากผู้้�บริิโภคคนไทย

มากที่่�สุุด [1] ในปััจจุุบัันการเลี้้�ยงสััตว์์สำหรัับการบริิโภค

มัักใช้้เทคโนโลยีีที่่�ทัันสมััยเพื่่�อปรัับปรุุงกระบวนการผลิิต

ให้้ได้เ้นื้้�อสััตว์์ที่่�มีีคุุณภาพดีี และมีีผลผลิิตสูงูขึ้้�น รวมทั้้�งมีี

การปรัับปรุุงการจัดัการหลัังการฆ่า่ให้้มีมีาตรฐานเดีียวกััน 

ทำให้้การจำหน่่ายเนื้้�อสััตว์์มีีมาตรฐาน ผู้้�บริิ โภค 

ได้้รัับความยุุติิธรรมและได้้เนื้้�อสััตว์์ที่่�มีีความสะอาด 

ปลอดภััยมากยิ่่�งขึ้้�น ส่่งผลให้้ราคาขายปรัับตััวสููงขึ้้�น 

กว่่าในอดีีต โดยเฉพาะเนื้้�อหมูู [2] ปััจจุุบัันราคาเนื้้�อหมูู

ปรับัตัวัขึ้้�นสูงูมาก โดยจากรายงานข่่าวในวันัที่่� 23 มกราคม 

2565 พบว่่า ราคาหมูมูีชีีวีิิตหน้้าฟาร์์มกิิโลกรัมัละ 110 บาท 

ขณะที่่�ราคาหมููสดหน้้าเขีียงที่่�ตลาดสดกิิโลกรััมละ 250 

บาท ซึ่่�งเป็็นราคาที่่�สููงที่่�สุุดในรอบ 10 ปีีที่่�ผ่่านมา อีีกทั้้�ง

ยัังเป็็นราคาที่่�สููงกว่่าทวีีปแอฟริิกาใต้้ 3 เท่่าและสููงกว่่า

ทวีีปยุุโรป 5 เท่่า สำหรัับราคาหมููที่่�ปรัับตััวสููงขึ้้�น  

คาดว่า่มีสีาเหตุจุากหลายประการ เช่น่ 1) การระบาดของ

โรคอหิิวาต์์แอฟริิกาในหมูู (African Swine Fever: 

ASF) ทำให้้มีีหมููตายจำนวนมาก โดยประเทศไทยพบ 

การระบาดตั้้�งแต่่ปีี 2562 ที่่� จ.ราชบุรุี ีมีหีมููตายไป 2 ล้้านตััว 

แต่่รััฐบาลยัังไม่่มีีการประกาศการระบาดให้้ชััดเจน  

ไม่่มีีการดำเนิินการแก้้ปััญหาให้้เป็็นรููปธรรม ไม่่มีี 

คำแนะนำสำหรัับการกำจััดหมููติิดเชื้้�อ ไม่่มีีการชดเชย 

ค่่าเสีียหาย เกษตรกรจึึงเร่่งขายหมููที่่�เป็็นโรคทำให้้เกิิด 

การระบาดหนัักขึ้้�นและแพร่กระจายในวงกว้้าง 2) 

เกษตรกรรายย่่อยหายไปจากตลาดร้้อยละ 80 – 90 

เพราะแบกรัับต้้นทุุนไม่่ไหว ทั้้�งค่่าอาหารที่่�แพงขึ้้�นและ 

มีีหมููล้้มตายเพราะโรคระบาด ASF 3) มีีการส่่งออกเพิ่่�ม

ขึ้้�นเป็็น 2.7 ล้้านตััว (จากปกติิมีีการส่่งออกเพีียง 

500,000 – 700,000 ตััว) เนื่่�องจาก 2 – 3 ปีีที่่�ผ่่านมา 

หลายประเทศในแถบเอเชีียพบการระบาดของโรค ASF 

ประเทศไทยจึึงอาศััยจัังหวะนี้้�เร่่งส่่งออก ทำให้้หมูู 

ในประเทศมีีไม่่เพีียงพอ [3] หากพิิจารณาราคาหมููบด 

รายวัันจากเว็็บไซต์์เกษตรไพรซ์์ [4] ตั้้�งแต่่วัันที่่� 6 

กรกฎาคม 2564 ถึึงวัันที่่� 5 กรกฎาคม 2565 จำนวน  

365 วััน พบว่่า ราคาหมููบดมีีแนวโน้้มเพิ่่�มสูงขึ้้�น 

อย่่างชััดเจน โดยมีีราคาต่่ำสุุดอยู่่�ที่่� 100 บาท/กิิโลกรััม 

และราคาสููงสุุดอยู่่�ที่่� 182.50 บาท/กิิโลกรััม อีีกทั้้�ง 

ยัังมีีความผัันผวนของราคาสููง ซึ่่�งไม่่ใช่่ความผัันผวนที่่� 

เกิิดตามฤดููกาล ทำให้้เกษตรกรอาจคาดการณ์์ไม่่ได้้ 

ว่่าราคาเนื้้�อหมููควรจะเป็็นเท่่าไรในอนาคต ดัังนั้้�นการใช้้

กระบวนการทางสถิิติิจะเป็็นเครื่่�องมืือหนึ่่�งที่่�ช่่วยใน 

การทำนายราคาเนื้้�อหมููในอนาคตได้้ ซึ่่�งมีีการศึึกษา 

ของนัักวิิจััยหลายท่่านเกี่่�ยวกัับการใช้้กระบวนการ 

ทางสถิิติิในการสร้้างตััวแบบพยากรณ์์ราคาหมููดัังนี้้� 

Chalermwong [5] ได้้พยากรณ์์ราคาสุุกรชำแหละ  

เนื้้�อแดง สะโพกแบบรายเดืือนด้้วยวิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์  

โดยใช้้ข้้อมููลช่่วงเดืือนมกราคม 2548 ถึึงเดืือนมีีนาคม 

2556 ผลการศึึกษาพบว่่า ตััวแบบพยากรณ์์ที่่�เหมาะสม

สำหรัับข้้อมููลชุุดนี้้�คืือ ตััวแบบ ARIMA(1, 1, 2) 

Keerativibool [1] ได้้เปรีียบเทีียบวิิธีีการพยากรณ์์

ระหว่่างวิิธีบอกซ์์-เจนกิินส์์และวิิธีการปรัับเรีียบด้้วย 

เส้้นโค้้งเลขชี้้�กำลัังของโฮลต์์ สำหรัับการพยากรณ์์ราคา

ขายปลีีกสุุกรชำแหละ เนื้้�อแดง สะโพกแบบรายเดืือน 

โดยใช้้ข้้อมููลช่่วงเดืือนมกราคม 2547 ถึึงเดืือนมิิถุุนายน 

2556 ผลการศึึกษาพบว่่า วิิธีีการปรัับเรีียบด้้วยเส้้นโค้้ง

เลขชี้้�กำลัังของโฮลต์์มีีความเหมาะสมมากกว่่าวิิธีีบ็็อกซ์์-

เจนกิินส์์ Sittisorn and Mekparyup [6] ได้้พยากรณ์์

ราคาสุุกรพัันธุ์์�ลูกผสมแบบรายเดืือนด้้วยวิิธีบ็็อกซ์์- 

เจนกิินส์์ โดยใช้้ข้้อมููลช่่วงเดืือนมกราคม 2549 ถึึงเดืือน

พฤษภาคม 2560 ผลการศึึกษาพบว่่า ตััวแบบพยากรณ์์

ที่่�มีีความเหมาะสมมากที่่�สุุด คืือ ตััวแบบ SARIMA(1, 0, 

1)(1, 1, 1)6 ไม่่มีีพจน์์ค่่าคงตััว Riansut [2] ได้้พยากรณ์์

ราคาสุุกรมีีชีีวิิตแบบรายเดืือนด้้วยวิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์  

วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังของโฮลต์์ วิิธีีการทำให้้

เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลัังของบราวน์์ และวิิธีีการทำให้้เรีียบ
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ด้้วยเลขช้ี้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์ โดยใช้้ข้้อมููล 

ช่่วงเดืือนมกราคม 2548 ถึึงเดืือนมกราคม 2561  

ผลการศึึกษาพบว่่า วิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์มีีความเหมาะสม

มากที่่�สุุด และ Thonglor et al. [7] ได้้พยากรณ์์ 

ราคาสุุกรพัันธุ์์�ลููกผสมแบบรายเดืือนของประเทศไทย 

ด้้วยวิิธีการทำให้้เรียีบด้้วยเลขชี้้�กำลังัของวิินเทอร์์แบบบวก 

วิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์ และวิิธีการพยากรณ์์รวมที่่�รวม 

ค่่าพยากรณ์์ระหว่่าง 2 วิิธีการดัังกล่่าว โดยใช้้ข้้อมููล 

ช่่วงเดืือนมกราคม 2551 ถึึงเดืือนธัันวาคม 2562  

ผลการศึกึษาพบว่า่ วิิธีกีารพยากรณ์ร์วมมีคีวามเหมาะสม

มากที่่�สุุด 

จากการศึึกษาที่่�ผ่่านมาพบเพีียงการพยากรณ์์

ราคาหมููโดยใช้้อนุุกรมเวลารายเดืือน แต่่ยัังไม่่พบ 

การพยากรณ์์ในรููปแบบรายวัันของหมููบด ซึ่่�งข้้อมููล 

ผลการพยากรณ์์ราคารายวัันจะมีีประโยชน์ในการนำไป

ใช้้งานได้้ง่่ายกว่่า แต่่อาจจะมีข้ี้อเสียีในด้้านการไม่่สามารถ

ตรวจสอบส่่วนประกอบของฤดููกาลได้้ ซึ่่�งราคาหมููมีีขึ้้�น

และมีีลงเป็็นไปตามกลไกตลาดอยู่่�แล้้ว [8] ดัังนั้้�น

วััตถุุประสงค์์ของการศึึกษาครั้้�งนี้้�คืือ เพื่่�อเปรีียบเทีียบ 

ตััวแบบพยากรณ์์ราคาหมููบดรายวัันด้้วยวิิธีีการทางสถิิติิ 

4 วิิธี ได้้แก่่ วิิธีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์ วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วย

เลขชี้้�กำลัังของโฮลต์์ วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลััง

ของบราวน์์ และวิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลัังที่่� 

มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์ เนื่่�องจากทั้้�ง 4 วิิธีีการพยากรณ์์นี้้�

เหมาะสมกับข้้อมููลที่่�มีเีพีียงแนวโน้้มเท่่านั้้�น ผลการศึกึษา

ที่่�ได้้จะทำให้้ทราบถึึงสถานการณ์์และแนวโน้้มของ 

ราคาหมููบดรายวััน จึึงนัับเป็็นอีีกหนึ่่�งมาตรการที่่� 

ช่ว่ยเกษตรกรเพื่่�อเป็น็จุดุเริ่่�มต้น้ของการวางแผนการเลี้้�ยง

สุุกรและเป็็นแนวทางที่่�ช่่วยคาดการณ์์ความผันผวน 

ของราคาหมููบดในอนาคต อีีกทั้้�งยัังเป็็นประโยชน์์ 

ต่่อรััฐบาลในการวางนโยบายเชิิงกลยุุทธ์์ทางด้้านการค้้า

ในอนาคตต่่อไป

2. อุุปกรณ์์และวิิธีีการ
การวิิจััยครั้้�งนี้้�ดำเนิินการสร้้างตััวแบบพยากรณ์์

โดยใช้้อนุุกรมเวลาราคาหมููบด (บาท/กิิโลกรััม) จาก

เว็็บไซต์์เกษตรไพรซ์์ [4] ตั้้�งแต่่วัันที่่� 6 กรกฎาคม  

2564 ถึึงวัันที่่� 5 กรกฎาคม 2565 จำนวน 365 วััน  

ผู้้�วิิ จััยได้้แบ่่งข้้อมููลออกเป็็น 2 ชุุด ชุุดที่่�  1 คืือ  

ข้อ้มูลูตั้้�งแต่ว่ันัที่่� 6 กรกฎาคม 2564 ถึงึวันัที่่� 25 มิิถุนุายน 

2565 จำนวน 355 วััน ใช้้ในการสร้้างตััวแบบพยากรณ์์ 

ด้้วยวิิธีการทางสถิิติิ 4 วิิธีี ได้้แก่่ วิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์  

วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลัังของโฮลต์์ วิิธีีการ 

ทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลัังของบราวน์์ และวิิธีการทำให้้ 

เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์ เนื่่�องจากวิิธีี 

การพยากรณ์ท์ั้้�ง 4 วิิธีนีี้้�มีคีวามเหมาะสมกับัอนุกุรมเวลา

ชุุดนี้้�ซึ่่�งมีีเพีียงแนวโน้้ม แต่่ไม่่มีีความผัันแปรตามฤดููกาล 

สำหรัับข้้อมููลชุุดที่่� 2 คืือ ข้้อมููลตั้้�งแต่่วัันที่่� 26 มิิถุุนายน

ถึึงวัันที่่� 5 กรกฎาคม 2565 จำนวน 10 วััน ใช้้ใน 

การเปรีียบเทีียบความแม่่นของตััวแบบพยากรณ์์ด้้วย 

เกณฑ์์ร้้อยละของความคลาดเคลื่่�อนสััมบููรณ์์เฉลี่่�ย 

(Mean Absolute Percentage Error: MAPE) และ

เกณฑ์์รากของความคลาดเคลื่่�อนกำลัังสองเฉลี่่�ย (Root 

Mean Squared Error: RMSE) ที่่�ต่่ำที่่�สุุด ขั้้�นตอน 

การสร้้างตััวแบบพยากรณ์์ทั้้�ง 4 วิิธีีที่่�จะศึึกษาโดย 

ใช้้โปรแกรม SPSS version 17 มีีรายละเอีียดคร่่าว ๆ 

ดัังนี้้� 

1) ใช้้คำสั่่�ง Analyze 
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ของบราวน์ และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป ์เนื่องจากวิธีการพยากรณ์ทั้ง 4 วิธีนี้มีความเหมาะสม

กับอนุกรมเวลาชุดนี้ซึ ่งมีเพียงแนวโน้ม แต่ไม่มีความผันแปรตามฤดูกาล สำหรับข้อมูลชุดที่ 2 คือ ข้อมูลตั้งแต่วันที่ 26 

มิถุนายนถึงวันที่ 5 กรกฎาคม 2565 จำนวน 10 วัน ใช้ในการเปรียบเทียบความแม่นของตัวแบบพยากรณ์ด้วยเกณฑ์ร้อยละ

ของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย (Mean Absolute Percentage Error: MAPE) และเกณฑ์รากของความคลาดเคลื่อน

กำลังสองเฉลี่ย (Root Mean Squared Error: RMSE) ที่ต่ำที่สุด ขั้นตอนการสร้างตัวแบบพยากรณ์ทั้ง 4 วิธีที่จะศึกษาโดยใช้

โปรแกรม SPSS version 17 มีรายละเอียดคร่าว ๆ ดังนี้  

1) ใช้คำสั่ง Analyze è Forecasting è Create Models… 

2) ใน Tab Variables นำตัวแปรราคาหมูบดใส่ในช่อง Dependent Variables: และเลือกวิธีที ่จะสร้างตัวแบบ

พยากรณ์ในช่อง Method: โดยเลือกระหว่าง Exponential Smoothing (การทำให้เรียบด้วยเลขชี ้กำลัง) หรือ ARIMA 

(บ็อกซ์-เจนกินส์) จากนั้นระบุ Criteria… การศึกษาครั ้งนี ้คือเลือก Method: เป็น Exponential Smoothing และระบุ 

Criteria… เป็น Holt’s linear trend คือ วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต ์Brown’s linear trend คือ วิธีการทำให้

เรียบด้วยเลขชี้กำลังของบราวน์ Damped trend คือ วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ และเลือก 

Method: เป ็น ARIMA ระบุ Criteria… เป ็นตัวแบบเริ่มต้น ในส่วน Nonseasonal หมายถึง ค่า p, d, q และในส่วน 

Seasonal หมายถึง ค่า P, D, Q 

3) ใน Tab Statistics เลือก Parameter estimates เพื่อเก็บค่าประมาณพารามิเตอร์ 

4) ใน Tab Save ระบุที่อยู่ที่จะบันทึกค่าประมาณพารามิเตอร์ในช่อง Export Model File 

5) ใน Tab Options ระบุเวลาสุดท้ายที่ต้องการให้โปรแกรมพยากรณ์ไปถึงในช่อง Forecast Period 

สำหรับวิธีบ็อกซ์-เจนกินส์มีขั้นตอนการพิจารณาตัวแบบพยากรณ์ดังนี้ 

1) พิจารณาอนุกรมเวลาว่ามีลักษณะคงที่หรือไม่ โดยพิจารณาจากกราฟของอนุกรมเวลาเทียบกับเวลา (Yt, t) กราฟ

ฟ ังก ์ช ันสหส ัมพ ันธ ์ ในต ัว  (Autocorrelation Function:  ACF) และฟ ังก ์ช ันสหส ัมพ ันธ ์ ในต ัวบางส ่วน  (Partial 

Autocorrelation Function: PACF) หากพบว่าอนุกรมเวลาไม่คงที่ (Non-Stationary) ต้องแปลงอนุกรมเวลาให้คงที่ก่อนที่

จะทำขั้นตอนต่อไป เช่น การแปลงข้อมูลด้วยการหาผลต่างหรือผลต่างฤดูกาล (Difference or Seasonal Difference) การ

แปลงข้อมูลด้วยลอการิทึมสามัญหรือลอการิทึมธรรมชาติ (Common Logarithm or Natural Logarithm) การแปลงข้อมูล

ด้วยเลขยกกำลัง เช่น ยกกำลัง 0.5 (Square Root Transformation) หรือยกกำลัง 2 (Square Transformation) เป็นต้น 

[12] 

2) กำหนดตัวแบบพยากรณ์ที่เป็นไปได้จากกราฟ ACF และ PACF ของอนุกรมเวลาที่มีลักษณะคงที่ นั่นคือ กำหนดค่า 

p, q, P และ Q พร้อมทั้งประมาณค่าพารามิเตอร์ของตัวแบบ โดยค่าของ q และ Q จะพิจารณาจากกราฟ ACF และค่าของ p 

และ P จะพิจารณาจากกราฟ PACF ซึ่งค่าของ p และ q คือ จำนวนแท่งสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์แท่งแรก ๆ ที่มีค่าเกินจาก

ขอบเขตที่กำหนด ขณะที่ค่าของ P และ Q คือ จำนวนแท่งสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์ตามฤดูกาลที่มีค่าเกินจากขอบเขตที่กำหนด 

สำหรับการศึกษาครั้งนี้ พบว่า อนุกรมเวลาราคาหมูบดรายวันไม่มีฤดูกาล จึงพิจารณาเพียงค่าของ p และ q เท่านั้น 

3) ตัดพารามิเตอร์ที่ไม่มีนัยสำคัญออกจากตัวแบบพยากรณ์ครั้งละ 1 ตัว จากนั้นจึงกำหนดตัวแบบพยากรณ์และ

ประมาณค่าพารามิเตอร์ใหม่จนกว่าจะได้ตัวแบบพยากรณ์ที่ประกอบดว้ยพารามิเตอร์ที่มีนัยสำคัญทั้งหมด 

4) คัดเลือกตัวแบบพยากรณ์ที ่มีค่าสถิติ Ljung-Box Q ที่ไม่มีนัยสำคัญ และตรวจสอบอนุกรมเวลาของความ

คลาดเคลื่อน (et) มีการเคลื่อนไหวเป็นอิสระกัน โดยพิจารณาจากกราฟการเคลื่อนไหวของ et เทียบกับเวลา  

5) พยากรณ์อนุกรมเวลาราคาหมูบดตั้งแต่วันที่ 6 กรกฎาคมถึงวันที่ 31 สิงหาคม 2565 โดยใช้ตัวแบบพยากรณ์ที่

เหมาะสมที่สุดจากขั้นตอนที่ 4 

สมการของตัวแบบพยากรณ์ทั้ง 4 วิธีที่ศึกษาแสดงดังใน Table 1 

 Forecasting 
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4) ใน Tab Save ระบุที่อยู่ที่จะบันทึกค่าประมาณพารามิเตอร์ในช่อง Export Model File 

5) ใน Tab Options ระบุเวลาสุดท้ายที่ต้องการให้โปรแกรมพยากรณ์ไปถึงในช่อง Forecast Period 
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Autocorrelation Function: PACF) หากพบว่าอนุกรมเวลาไม่คงที่ (Non-Stationary) ต้องแปลงอนุกรมเวลาให้คงที่ก่อนที่

จะทำขั้นตอนต่อไป เช่น การแปลงข้อมูลด้วยการหาผลต่างหรือผลต่างฤดูกาล (Difference or Seasonal Difference) การ

แปลงข้อมูลด้วยลอการิทึมสามัญหรือลอการิทึมธรรมชาติ (Common Logarithm or Natural Logarithm) การแปลงข้อมูล

ด้วยเลขยกกำลัง เช่น ยกกำลัง 0.5 (Square Root Transformation) หรือยกกำลัง 2 (Square Transformation) เป็นต้น 

[12] 

2) กำหนดตัวแบบพยากรณ์ที่เป็นไปได้จากกราฟ ACF และ PACF ของอนุกรมเวลาที่มีลักษณะคงที่ นั่นคือ กำหนดค่า 

p, q, P และ Q พร้อมทั้งประมาณค่าพารามิเตอร์ของตัวแบบ โดยค่าของ q และ Q จะพิจารณาจากกราฟ ACF และค่าของ p 

และ P จะพิจารณาจากกราฟ PACF ซึ่งค่าของ p และ q คือ จำนวนแท่งสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์แท่งแรก ๆ ที่มีค่าเกินจาก

ขอบเขตที่กำหนด ขณะที่ค่าของ P และ Q คือ จำนวนแท่งสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์ตามฤดูกาลที่มีค่าเกินจากขอบเขตที่กำหนด 

สำหรับการศึกษาครั้งนี้ พบว่า อนุกรมเวลาราคาหมูบดรายวันไม่มีฤดูกาล จึงพิจารณาเพียงค่าของ p และ q เท่านั้น 

3) ตัดพารามิเตอร์ที่ไม่มีนัยสำคัญออกจากตัวแบบพยากรณ์ครั้งละ 1 ตัว จากนั้นจึงกำหนดตัวแบบพยากรณ์และ

ประมาณค่าพารามิเตอร์ใหม่จนกว่าจะได้ตัวแบบพยากรณ์ที่ประกอบดว้ยพารามิเตอร์ที่มีนัยสำคัญทั้งหมด 

4) คัดเลือกตัวแบบพยากรณ์ที ่มีค่าสถิติ Ljung-Box Q ที่ไม่มีนัยสำคัญ และตรวจสอบอนุกรมเวลาของความ

คลาดเคลื่อน (et) มีการเคลื่อนไหวเป็นอิสระกัน โดยพิจารณาจากกราฟการเคลื่อนไหวของ et เทียบกับเวลา  

5) พยากรณ์อนุกรมเวลาราคาหมูบดตั้งแต่วันที่ 6 กรกฎาคมถึงวันที่ 31 สิงหาคม 2565 โดยใช้ตัวแบบพยากรณ์ที่

เหมาะสมที่สุดจากขั้นตอนที่ 4 

สมการของตัวแบบพยากรณ์ทั้ง 4 วิธีที่ศึกษาแสดงดังใน Table 1 

Create Models…

2) ใน Tab Variables นำตััวแปรราคาหมููบด 

ใส่่ในช่่อง Dependent Variables: และเลืือกวิิธีที่่� 

จะสร้้างตััวแบบพยากรณ์์ในช่่อง Method: โดยเลืือก

ระหว่า่ง Exponential Smoothing (การทำให้เ้รียีบด้ว้ย

เลขชี้้�กำลััง) หรืือ ARIMA (บ็็อกซ์์-เจนกิินส์์) จากนั้้�นระบุุ 

Criteria… การศึึกษาครั้้�งนี้้�คืือเลืือก Method: เป็็น 

Exponential Smoothing และระบุุ Criteria…  

เป็็น Holt’s linear trend คืือ วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วย

เลขชี้้�กำลังัของโฮลต์ ์Brown’s linear trend คืือ วิิธีกีาร

ทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลัังของบราวน์์ Damped trend 

คืือ วิิธีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังที่่� มีีแนวโน้้ม 
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ปีที่ 31 ฉบับที่ 4 กรกฎาคม-สิงหาคม 2566	 วารสารวิทยาศาสตร์และเทคโนโลยี

แบบแดมป์ และเลืือก Method: เป็็น ARIMA ระบุุ 

Criteria… เป็็นตััวแบบเริ่่�มต้้น ในส่่วน Nonseasonal 

หมายถึึง ค่่า p, d, q และในส่่วน Seasonal หมายถึึง 

ค่่า P, D, Q

3) ใน Tab Statistics เลืือก Parameter 

estimates เพื่่�อเก็็บค่่าประมาณพารามิิเตอร์์

4)  ใน Tab Save ระบุุที่่�อยู่่�ที่่� จะบัันทึึก 

ค่่าประมาณพารามิิเตอร์์ในช่่อง Export Model File

5) ใน Tab Options ระบุุเวลาสุดุท้้ายที่่�ต้อ้งการ

ให้้โปรแกรมพยากรณ์์ไปถึึงในช่่อง Forecast Period

สำหรัับวิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์มีีขั้้�นตอนการพิิจารณาตััวแบบ

พยากรณ์์ดัังนี้้�

1) พิิจารณาอนุกุรมเวลาว่า่มีลีักัษณะคงที่่�หรืือไม่่ 

โดยพิิจารณาจากกราฟของอนุุกรมเวลาเทีียบกัับเวลา 

(Yt, t) กราฟฟังัก์ช์ันัสหสัมัพันัธ์์ในตัวั (Autocorrelation 

Function: ACF) และฟัังก์์ชัันสหสััมพัันธ์์ในตััวบางส่่วน 

(Partial Autocorrelation Function: PACF) หาก 

พบว่่าอนุุกรมเวลาไม่่คงที่่� (Non-Stationary) ต้้องแปลง

อนุุกรมเวลาให้้คงที่่�ก่่อนที่่�จะทำขั้้�นตอนต่่อไป เช่่น  

การแปลงข้้อมููลด้้วยการหาผลต่่างหรืือผลต่่างฤดููกาล 

(Difference or Seasonal Difference) การแปลง 

ข้้อมููลด้้วยลอการิิทึมสามััญหรืือลอการิิทึมธรรมชาติิ 

(Common Logarithm or Natural Logarithm)  

การแปลงข้้อมููลด้้วยเลขยกกำลััง เช่่น ยกกำลััง 0.5 

(Square Root Transformation) หรืือยกกำลััง 2 

(Square Transformation) เป็็นต้้น [12]

2) กำหนดตััวแบบพยากรณ์์ที่่�เป็น็ไปได้้จากกราฟ 

ACF และ PACF ของอนุุกรมเวลาที่่�มีีลัักษณะคงที่่�  

นั่่�นคืือ กำหนดค่่า p, q, P และ Q พร้้อมทั้้�งประมาณ 

ค่่าพารามิิเตอร์์ของตััวแบบ โดยค่่าของ q และ Q  

จะพิิจารณาจากกราฟ ACF และค่่าของ p และ P  

จะพิิจารณาจากกราฟ PACF ซึ่่�งค่่าของ p และ q  

คืือ จำนวนแท่่งสััมประสิิทธิ์์�สหสััมพัันธ์์แท่่งแรก ๆ ที่่�มีี 

ค่่าเกิินจากขอบเขตที่่�กำหนด ขณะที่่�ค่่าของ P และ Q คืื 

อ จำนวนแท่่งสััมประสิิทธ์ิ์�สหสััมพัันธ์์ตามฤดููกาลที่่�มีี 

ค่่าเกิินจากขอบเขตที่่�กำหนด สำหรัับการศึึกษาครั้้�งนี้้�  

พบว่่า อนุุกรมเวลาราคาหมููบดรายวัันไม่่มีีฤดููกาล จึึง

พิิจารณาเพีียงค่่าของ p และ q เท่่านั้้�น

3) ตััดพารามิิเตอร์์ที่่�ไม่่มีีนััยสำคััญออกจาก 

ตััวแบบพยากรณ์์ครั้้�งละ 1 ตััว จากนั้้�นจึึงกำหนดตััวแบบ

พยากรณ์์และประมาณค่่าพารามิิเตอร์์ใหม่่จนกว่่าจะ 

ได้้ตััวแบบพยากรณ์์ที่่�ประกอบด้้วยพารามิิเตอร์์ที่่� 

มีีนััยสำคััญทั้้�งหมด

4) คััดเลืือกตััวแบบพยากรณ์์ที่่�มีีค่่าสถิิติิ Ljung-

Box Q ที่่�ไม่่มีีนััยสำคััญ และตรวจสอบอนุุกรมเวลา 

ของความคลาดเคลื่่�อน (et) มีกีารเคลื่่�อนไหวเป็็นอิิสระกันั 

โดยพิิจารณาจากกราฟการเคลื่่�อนไหวของ et เทีียบกัับ

เวลา 

5) พยากรณ์์อนุุกรมเวลาราคาหมููบดตั้้�งแต่่วัันที่่� 

6 กรกฎาคมถึึงวัันที่่� 31 สิิงหาคม 2565 โดยใช้้ตััวแบบ

พยากรณ์์ที่่�เหมาะสมที่่�สุุดจากขั้้�นตอนที่่� 4

สมการของตััวแบบพยากรณ์์ทั้้�ง 4 วิิธีีที่่�ศึึกษาแสดงดัังใน 

Table 1
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Table 1  Forecast model

No. Forecasting methods Forecast models

1 Box-Jenkins
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Table 1 Forecast model 

No. 
Forecasting 

methods 
Forecast models 

1 Box-Jenkins ARIMA(p, d, q) 

 [9] 

2 Holt  where ,  

 [10] 

3 Brown  where , 

 [10] 

4 Damped  where ,  

 [11] 
 

ความหมายของสัญลักษณ์ต่าง ๆ ใน Table 1 แสดงดังนี้ 

 และ แทนค่าพยากรณ์ ณ เวลา t และเวลา t + m ตามลำดับ โดยที่ m แทนจำนวนช่วงเวลาที่ต้องการ

พยากรณ์ไปข้างหน้า 

 แทนความคลาดเคลื่อนจากการพยากรณ์ ณ เวลา t 

 แทนค่าคงตัว (Constant) โดยที่  แทนค่าเฉลี่ยของอนุกรมเวลาที่คงที่ (Stationary) 

 …  แทนตัวดำเนินการถดถอยในตัวอันดับที่ p กรณีไม่มีฤดูกาล (Non-Seasonal 

Autoregressive Operator of Order p: AR(p)) 

 …  แทนตัวดำเนินการเฉลี่ยเคลื่อนที่อันดับที่ q กรณีไม่มีฤดูกาล (Non-Seasonal 

Moving Average Operator of Order q: MA(q)) 

t แทนช่วงเวลา ซึ่งมีค่าตั้งแต่ 1 ถึง n1 โดยที่ n1 แทนจำนวนข้อมูลในอนุกรมเวลาชุดที่ 1 (n1 = 355) 

d แทนลำดับที่ของการหาผลต่าง 

B แทนตัวดำเนินการถอยหลัง (Backward Operator) โดยที่  

 และ  แทนค่าประมาณระยะตัดแกน และความชันของแนวโน้ม ณ เวลา t ตามลำดับ 

,  และ  แทนค่าคงตัวการทำให้เรียบ โดยที่ ,  และ   

ตรวจสอบความแม่นของตัวแบบพยากรณ์ โดยการเปรียบเทียบราคาหมูบดรายวันชุดที่ 2 ตั้งแต่วันที่ 26 มิถุนายนถึง

วันที่ 5 กรกฎาคม 2565 (n2 = 10) กับค่าพยากรณ์ เพื่อคำนวณค่า MAPE และ RMSE โดยตัวแบบพยากรณ์ที่ให้ค่า MAPE 

และ RMSE ต่ำที่สุด จัดเป็นตัวแบบที่มีความแม่นมากที่สุด เนื่องจากให้ค่าพยากรณ์ที่มีความแตกต่างกับข้อมูลจริงน้อยที่สุด 

สูตร MAPE และ RMSE แสดงดังนี้ [10] 

 และ  

เมื่อ   แทนความคลาดเคลื่อนจากการพยากรณ์ ณ เวลา t 

  และ  แทนอนุกรมเวลาและค่าพยากรณ์ ณ เวลา t ตามลำดับ 

นอกเหนือจากการพิจารณาความแม่นของตัวแบบพยากรณ์ โดยใช้เกณฑ์ MAPE และ RMSE แล้ว การศึกษาครั้งนี้ยัง

พิจารณาความแม่นด้วยการเปรียบเทียบความแตกต่างของค่าพยากรณ์โดยเฉลี่ยในการพยากรณ์ข้อมูลชุดที ่2 ด้วยการทดสอบ
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B แทนตัวดำเนินการถอยหลัง (Backward Operator) โดยที่  

 และ  แทนค่าประมาณระยะตัดแกน และความชันของแนวโน้ม ณ เวลา t ตามลำดับ 

,  และ  แทนค่าคงตัวการทำให้เรียบ โดยที่ ,  และ   
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( )t m t tŶ a b m+ = + ( )( )t t t 1 t 1a Y 1 a b- -= a + -a +

( ) ( )t t t 1 t 1b a a 1 b- -= g - + - g

( )t m t t
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Ŷ a b+

=

= + få ( )( )t t t 1 t 1a Y 1 a b- -= a + -a + f

( ) ( )t t t 1 t 1b a a 1 b- -= g - + - g f
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te

( )p
ˆ ˆˆ Bd =µf µ̂

( ) 2
p 1 2
ˆ ˆ ˆB 1 B Bf = -f -f - p

p
ˆ B-f

( ) 2
q 1 2
ˆ ˆ ˆB 1 B Bq = -q -q - q

q
ˆ B-q

s
t t sB Y Y -=

ta tb Y

a g f 0 1< a < 0 1< g < 0 1< f <

2n
t

t 12 t

100 eMAPE
n Y=

= å
2n

2
t

t 12

1RMSE e
n =

= å

t t t
ˆe Y Y= -

tY tŶ
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ตรวจสอบความแม่่นของตััวแบบพยากรณ์์ โดย

การเปรียีบเทียีบราคาหมูบูดรายวันัชุดุที่่� 2 ตั้้�งแต่ว่ันัที่่� 26 

มิิถุุนายนถึึงวัันที่่� 5 กรกฎาคม 2565 (n2 = 10) กัับ 

ค่่าพยากรณ์์ เพื่่�อคำนวณค่่า MAPE และ RMSE โดย 

ตััวแบบพยากรณ์์ที่่�ให้้ค่่า MAPE และ RMSE ต่่ำที่่�สุุด  

จััดเป็็นตััวแบบที่่�มีีความแม่่นมากที่่�สุุด เนื่่�องจากให้้ 

ค่่าพยากรณ์์ที่่�มีีความแตกต่่างกัับข้้อมููลจริิงน้้อยที่่�สุุด  

สููตร MAPE และ RMSE แสดงดัังนี้้� [10]
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1Ŷ a b m 1+

é ù= + - +ê úaë û
( )t t t 1a Y 1 a -= a + -a

( ) ( )t t t 1 t 1b a a 1 b- -= a - + -a
m

i
t m t t

i 1
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 และ แทนค่าพยากรณ์ ณ เวลา t และเวลา t + m ตามลำดับ โดยที่ m แทนจำนวนช่วงเวลาที่ต้องการ

พยากรณ์ไปข้างหน้า 

 แทนความคลาดเคลื่อนจากการพยากรณ์ ณ เวลา t 

 แทนค่าคงตัว (Constant) โดยที่  แทนค่าเฉลี่ยของอนุกรมเวลาที่คงที่ (Stationary) 

 …  แทนตัวดำเนินการถดถอยในตัวอันดับที่ p กรณีไม่มีฤดูกาล (Non-Seasonal 

Autoregressive Operator of Order p: AR(p)) 

 …  แทนตัวดำเนินการเฉลี่ยเคลื่อนที่อันดับที่ q กรณีไม่มีฤดูกาล (Non-Seasonal 

Moving Average Operator of Order q: MA(q)) 

t แทนช่วงเวลา ซึ่งมีค่าตั้งแต่ 1 ถึง n1 โดยที่ n1 แทนจำนวนข้อมูลในอนุกรมเวลาชุดที่ 1 (n1 = 355) 

d แทนลำดับที่ของการหาผลต่าง 

B แทนตัวดำเนินการถอยหลัง (Backward Operator) โดยที่  

 และ  แทนค่าประมาณระยะตัดแกน และความชันของแนวโน้ม ณ เวลา t ตามลำดับ 

,  และ  แทนค่าคงตัวการทำให้เรียบ โดยที่ ,  และ   

ตรวจสอบความแม่นของตัวแบบพยากรณ์ โดยการเปรียบเทียบราคาหมูบดรายวันชุดที่ 2 ตั้งแต่วันที่ 26 มิถุนายนถึง
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tY tŶ  แทนอนุุกรมเวลาและค่่า

พยากรณ์์ ณ เวลา t ตามลำดัับ

885/66.indd   38885/66.indd   38 23/8/2566 BE   10:4723/8/2566 BE   10:47



39

ปีที่ 31 ฉบับที่ 4 กรกฎาคม-สิงหาคม 2566	 วารสารวิทยาศาสตร์และเทคโนโลยี

นอกเหนืือจากการพิิจารณาความแม่่นของ 

ตััวแบบพยากรณ์์ โดยใช้้เกณฑ์์ MAPE และ RMSE แล้้ว 

การศึกึษาครั้้�งนี้้�ยังัพิิจารณาความแม่่นด้้วยการเปรีียบเทีียบ

ความแตกต่่างของค่่าพยากรณ์์โดยเฉลี่่�ยในการพยากรณ์์

ข้้อมููลชุุดที่่� 2 ด้้วยการทดสอบดัันเนทท์์ทีสีาม (Dunnett’s 

T3 Test) [13] ถ้้าพบว่่า ตััวแบบพยากรณ์์ใดที่่�ให้้ 

ค่่า MAPE และ RMSE ต่่ำ และมีีค่่าพยากรณ์์โดยเฉลี่่�ย

ไม่่แตกต่่างกััน จััดเป็็นวิิธีีที่่�มีีความแม่่นไม่่แตกต่่างกััน

อย่่างมีีนััยสำคััญทางสถิิติิ

3. ผลการวิิจััยและวิิจารณ์์
จากการพิิจารณาลัักษณะการเคล่ื่�อนไหวของ

อนุุกรมเวลาราคาหมููบดรายวััน ชุุดที่่� 1 จำนวน 355 วััน 

ตั้้�งแต่่วัันที่่� 6 กรกฎาคม 2564 ถึึงวัันที่่� 25 มิิถุุนายน 

2565 พบว่่า ราคาหมููบดรายวัันมีีแนวโน้้มเพิ่่�มขึ้้�น (t = 

20.424, p < 0.0001) แต่ไ่ม่ม่ีกีารเคลื่่�อนไหวตามฤดูกูาล 

(Figure 1) ดัังนั้้�นผู้้�วิิจััยจึึงแปลงข้้อมููลด้้วยการหาผลต่่าง

ลำดัับที่่� 1 (d = 1) เพื่่�อสร้างตััวแบบพยากรณ์์โดย 

วิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์ ได้้กราฟ ACF และกราฟ PACF  

ของอนุุกรมเวลาที่่�แปลงข้้อมููลแล้้ว พบว่่า อนุุกรมเวลา 

มีีลัักษณะคงที่่� โดยกราฟ ACF พบว่่า มีีค่่าสััมประสิิทธิ์์�

สหสััมพัันธ์์เกิินขอบเขตที่่�กำหนดในแท่่งที่่� 1, 2, 6 และ 

11 จึึงกำหนดเป็็นค่่า q = 1, 2, 6, 11 และกราฟ PACF 

มีีค่่าสััมประสิิทธิ์์�สหสััมพัันธ์์เกิินขอบเขตที่่�กำหนดใน 

แท่่งที่่� 1, 5, 11 และ 14 จึึงกำหนดเป็็นค่่า p = 1, 5, 11, 

14 (Figure 2) ดัังนั้้�นตััวแบบพยากรณ์์ที่่�เป็็นไปได้้เริ่่�มต้้น 

คืือ ตััวแบบ AR(1, 5, 11, 14) I(1) MA(1, 2, 6, 11)  

จากการคััดเลืือกตััวแบบให้้เหลืือเฉพาะพารามิิเตอร์์ที่่� 

มีีนััยสำคััญที่่�ระดัับ 0.05 พบว่่า ตััวแบบพยากรณ์์ที่่� 

เหมาะสม (Ljung-Box Q = 15.603, p-value = 0.338) 

คืือ ตััวแบบ AR(1, 5, 11, 14) I(1) ไม่่มีีพจน์ค่่าคงตััว 

(Table 2) เม่ื่�อแทนค่่าประมาณพารามิิเตอร์์จะได้ต้ัวัแบบ

พยากรณ์์ของแต่่ละวิิธีีการพยากรณ์์ (Table 3) ผลการ

ตรวจสอบความคลาดเคล่ื่�อนของแต่่ละวิิธีการพยากรณ์์ 

พบว่า่ ความคลาดเคลื่่�อนทุกุวิิธีกีารพยากรณ์ม์ีคีวามเป็น็

อิิสระกััน หมายความว่่า ตััวแบบพยากรณ์์ที่่�สร้้างขึ้้�นทั้้�ง 

4 วิิธีีมีีความเหมาะสม (Figure 3-6)

6 
 
ดันเนทท์ทีสาม (Dunnett’s T3 Test) [13] ถ้าพบว่า ตัวแบบพยากรณ์ใดที่ให้ค่า MAPE และ RMSE ต่ำ และมีค่าพยากรณ์

โดยเฉลี่ยไม่แตกต่างกัน จัดเป็นวิธีที่มีความแม่นไม่แตกต่างกันอย่างมีนัยสำคัญทางสถิติ 
 

3. ผลการวิจัยและวิจารณ์ 

จากการพิจารณาลักษณะการเคลื่อนไหวของอนุกรมเวลาราคาหมูบดรายวัน ชุดที่ 1 จำนวน 355 วัน ตั้งแต่วันที่ 6 

กรกฎาคม 2564 ถึงวันที่ 25 มิถุนายน 2565 พบว่า ราคาหมูบดรายวันมีแนวโน้มเพิ่มขึ้น (t = 20.424, p < 0.0001) แต่ไม่มี

การเคลื่อนไหวตามฤดูกาล (Figure 1) ดังนั้นผู้วิจัยจึงแปลงข้อมูลด้วยการหาผลต่างลำดับที่ 1 (d = 1) เพื่อสร้างตัวแบบ

พยากรณ์โดยวิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ ได้กราฟ ACF และกราฟ PACF ของอนุกรมเวลาที่แปลงข้อมูลแล้ว พบว่า อนุกรมเวลามี

ลักษณะคงที่ โดยกราฟ ACF พบว่า มีค่าสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์เกินขอบเขตที่กำหนดในแท่งที ่1, 2, 6 และ 11 จึงกำหนดเป็น

ค่า q = 1, 2, 6, 11 และกราฟ PACF มีค่าสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์เกินขอบเขตที่กำหนดในแท่งที่ 1, 5, 11 และ 14 จึงกำหนด

เป็นค่า p = 1, 5, 11, 14 (Figure 2) ดังนั้นตัวแบบพยากรณ์ที่เป็นไปได้เริ่มต้น คือ ตัวแบบ AR(1, 5, 11, 14) I(1) MA(1, 2, 

6, 11) จากการคัดเลือกตัวแบบให้เหลือเฉพาะพารามิเตอร์ที่มีนัยสำคัญที่ระดับ 0.05 พบว่า ตัวแบบพยากรณ์ที่เหมาะสม 

(Ljung-Box Q = 15.603, p-value = 0.338) คือ ตัวแบบ AR(1, 5, 11, 14) I(1) ไม่มีพจน์ค่าคงตัว (Table 2) เมื ่อแทน

ค่าประมาณพารามิเตอร์จะได้ตัวแบบพยากรณ์ของแต่ละวิธีการพยากรณ์ (Table 3) ผลการตรวจสอบความคลาดเคลื่อน

ของแต่ละวิธีการพยากรณ์ พบวา่ ความคลาดเคลื่อนทุกวิธีการพยากรณ์มคีวามเป็นอิสระกัน หมายความว่า ตัวแบบพยากรณ์ที่

สร้างขึ้นทั้ง 4 วิธีมีความเหมาะสม (Figure 3-6) 
 

 
Figure 1 Run plot of the ground pork price from July 6, 2021, to June 25, 2022 

Figure 1  Run plot of the ground pork price from July 6, 2021, to June 25, 2022
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Figure 2 ACF and PACF of the first difference, d = 1, of the ground pork price 

 

Table 2 Parameter estimates of the AR(1, 5, 11, 14) I(1) model with no constant 

Parameters     

Estimates -0.37792 0.13418 0.15094 0.11168 

t -7.777 2.739 3.082 2.292 

p-values < 0.0001 0.006 0.002 0.022 
 

Table 3 Forecast modeling results 

No. Forecasting methods Forecast models 

1 Box-Jenkins:  

AR(1, 5, 11, 14) I(1) with no constant 
 

2 Holt  

3 Brown  

4 Damped  

where  represents the time series at time t – j and m = 1 represents June 26, 2022 
 
 

 

 

 
Figure 3 Errors from Box-Jenkins method 

 

 
Figure 4 Errors from Holt’s exponential 

smoothing method 
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1Ŷ 172.1615 0.52538 m 1

0.31753+
é ù= + - +ê úë û

( )
m

i
t m

i 1
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Ŷ 0.62208Y 0.37792Y 0.13418 Y Y

0.15094 Y Y 0.11168 Y Y
- - - -

- - - -

= + + -

+ - + -
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Ŷ 0.62208Y 0.37792Y 0.13418 Y Y

0.15094 Y Y 0.11168 Y Y
- - - -

- - - -

= + + -

+ - + -
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Ŷ 0.62208Y 0.37792Y 0.13418 Y Y

0.15094 Y Y 0.11168 Y Y
- - - -

- - - -

= + + -

+ - + -
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เมื่อใช้ตัวแบบพยากรณ์ที่สร้างขึ้น (Table 3) ในการพยากรณ์ราคาหมูบดรายวันชุดที่ 1 จำนวน 355 วัน ตั้งแต่วันที่ 6 

กรกฎาคม 2564 ถึงวันที่ 25 มิถุนายน 2565 พบว่า ค่าพยากรณ์จากทุกวิธีการพยากรณ์ใกล้เคียงกับค่าจริงมาก (Figure 7) 

แต่เมื่อใช้ในการพยากรณ์ราคาหมูบดรายวันชุดที ่2 จำนวน 10 วัน ตั้งแต่วันที่ 26 มิถุนายนถึงวันที่ 5 กรกฎาคม 2565 พบว่า 

ค่าพยากรณ์แตกต่างจากค่าจริงเล็กน้อย (Figure 8) เมื่อเปรียบเทียบความแม่นของตัวแบบพยากรณ์ โดยการคำนวณค่า 

MAPE และ RMSE พบว่า วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์เป็นวิธีการพยากรณ์ที่มีความแม่นมากที่สุด 

เนื่องจากมีค่า MAPE และ RMSE ต่ำที่สุด โดยมีความผิดพลาดในการพยากรณ์ราคาหมูบดรายวันร้อยละ 0.14 (MAPE = 

0.1437) หรือมีความผิดพลาดในการพยากรณ์ 0.27 บาท/กิโลกรัม (RMSE = 0.2665) สำหรับวิธีที่มีความแม่นรองลงมา คือ 

วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ (MAPE = 0.2816 และ RMSE = 0.5630) และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต์ (MAPE = 

0.3333 และ RMSE = 0.7085) ตามลำดับ (Table 4) อย่างไรก็ตาม เมื่อเปรียบเทียบค่าพยากรณ์โดยเฉลี่ยในการพยากรณ์

ข้อมูลชุดที่ 2 ของวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้

กำลังของโฮลต์ พบว่า มีค่าเฉลี่ยไม่แตกต่างกันอย่างมีนัยสำคัญที่ระดับ 0.05 ดังนั้นตัวแบบพยากรณ์ทั้ง 3 วิธีนี้สามารถ

ถูกนำไปใช้ในการพยากรณ์ราคาหมูบดรายวันในอนาคตได้ (Table 5) หากพิจารณาค่าพยากรณ์ของทั้ง 4 วิธีที่ศึกษา พบว่า 

มีค่าเฉลี่ยสูงกว่าข้อมูลจริง โดยข้อมูลจริงชุดที ่2 มีค่าเฉลี่ยราคาหมูบดเท่ากับ 174 บาท/กิโลกรัม ขณะที่วิธีการทำให้เรียบด้วย

เลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต์ให้ค่าพยากรณ์สูงกว่า

ข้อมูลจริงเพียงเล็กน้อยประมาณ 0.15 – 0.50 บาท/กิโลกรัม (ค่าพยากรณ์โดยเฉลี่ยของราคาหมูบดเท่ากับ 174.15, 174.47 

และ 174.50 บาท/กิโลกรัม ตามลำดับ) แต่วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของบราวน์ให้ค่าพยากรณ์สูงกว่าข้อมูลจริงมาก 

สูงกว่าประมาณ 2.17 บาท/กิโลกรัม (ค่าพยากรณ์โดยเฉลี่ยของราคาหมูบดเท่ากับ 176.17 บาท/กิโลกรัม) (Figure 8 และ 

Table 5) 
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เป็็นวิิธีีการพยากรณ์์ที่่�มีีความแม่่นมากที่่�สุุด เนื่่�องจาก 

มีีค่่า MAPE และ RMSE ต่่ำที่่�สุุด โดยมีีความผิิดพลาด 

ในการพยากรณ์์ราคาหมููบดรายวัันร้้อยละ 0.14 (MAPE 

= 0.1437) หรืือมีีความผิิดพลาดในการพยากรณ์์ 0.27 

บาท/กิิโลกรััม (RMSE = 0.2665) สำหรัับวิิธีีที่่�มีี 

ความแม่่นรองลงมา คืือ วิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์ (MAPE = 

0.2816 และ RMSE = 0.5630) และวิิธีีการทำให้้เรีียบ

ด้้วยเลขชี้้�กำลัังของโฮลต์์ (MAPE = 0.3333 และ RMSE 

= 0.7085) ตามลำดัับ (Table 4) อย่่างไรก็็ตาม  

เมื่่�อเปรีียบเทีียบค่่าพยากรณ์์โดยเฉลี่่�ยในการพยากรณ์์

ข้้อมููลชุุดที่่� 2 ของวิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลััง 
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ที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์ วิิธีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์ และวิิธีี 

การทำให้้เรียีบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังของโฮลต์์ พบว่่า มีค่ี่าเฉลี่่�ย

ไม่่แตกต่่างกัันอย่่างมีีนััยสำคััญที่่�ระดัับ 0.05 ดัังนั้้�น 

ตััวแบบพยากรณ์์ทั้้�ง 3 วิิธีนี้้�สามารถถููกนำไปใช้้ใน 

การพยากรณ์์ราคาหมููบดรายวัันในอนาคตได้้ (Table 5) 

หากพิิจารณาค่่าพยากรณ์์ของทั้้�ง 4 วิิธีีที่่�ศึึกษา พบว่่า  

มีีค่่าเฉลี่่�ยสููงกว่่าข้้อมููลจริิง โดยข้้อมููลจริิงชุุดที่่� 2 มีี 

ค่่าเฉลี่่�ยราคาหมููบดเท่่ากัับ 174 บาท/กิิโลกรััม ขณะที่่� 

วิิธีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์ 

วิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์ และวิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลััง

ของโฮลต์์ให้้ค่่าพยากรณ์์สููงกว่่าข้้อมููลจริิงเพีียงเล็็กน้้อย

ประมาณ 0.15 – 0.50 บาท/กิิโลกรััม (ค่่าพยากรณ์์โดย

เฉลี่่�ยของราคาหมููบดเท่่ากัับ 174.15, 174.47 และ 

174.50 บาท/กิิโลกรััม ตามลำดัับ) แต่่วิิธีการทำให้้ 

เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังของบราวน์์ให้้ค่่าพยากรณ์์สููงกว่่า

ข้้อมููลจริิงมาก สููงกว่่าประมาณ 2.17 บาท/กิิโลกรััม (ค่่า

พยากรณ์์โดยเฉลี่่�ยของราคาหมููบดเท่่ากับั 176.17 บาท/

กิิโลกรััม) (Figure 8 และ Table 5)
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Figure 7 Comparison of the first dataset of daily ground pork price with forecast values 

 

 
Figure 8 Comparison of the second dataset of daily ground pork price with forecast values 
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Figure 8  Comparison of the second dataset of daily ground pork price with forecast values
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Table 4  MAPE and RMSE of the second dataset 

Forecasting methods MAPE RMSE

Box-Jenkins 0.2816 0.5630

Holt 0.3333 0.7085

Brown 1.2701 2.6414

Damped 0.1437 0.2665

Table 5  Average ground pork price forecast (baht/kg) of the second dataset

Forecasting methods Average forecast

Box-Jenkins 174.47a

Holt 174.50a

Brown 176.17

Damped 174.15a

The mean values with the same superscript letters “a” were not different at 0.05 significance level when compared 

with Dunnett’s T3 test.

การศึึกษาครั้้�งนี้้�พบว่่า วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วย

เลขชี้้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์มีีค่่า MAPE และ 

RMSE ของข้้อมููลชุุดที่่� 2 ต่่ำที่่�สุุด ขณะที่่�วิิธีีบ็็อกซ์์- 

เจนกิินส์์และวิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังของโฮลต์์ 

มีีค่่า MAPE และ RMSE สููงกว่่าเล็็กน้้อย ซึ่่�งการศึึกษา 

ในอดีีตส่่วนใหญ่่ไม่่ได้้ศึึกษาวิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วย

เลขชี้้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์ เช่่น การศึึกษา 

ของ Chalermwong [5] และ Sittisorn and 

Mekparyup [6] ที่่�ศึึกษาเพีียงวิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์เท่่านั้้�น

ในการพยากรณ์์ราคาสุุกรชำแหละเนื้้�อแดงสะโพกและ

ราคาสุุกรพัันธุ์์�ลููกผสม ตามลำดัับ และการศึึกษาของ 

Keerativibool [1] ที่่�เปรีียบเทีียบเพีียงวิิธีีบอกซ์์- 

เจนกิินส์์และวิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังของโฮลต์์

เท่่านั้้�นในการพยากรณ์์ราคาขายปลีีกสุุกรชำแหละ  

เนื้้�อแดง สะโพก แต่่การศึึกษาของ Riansut [2]  

ได้้เปรีียบเทีียบวิิธีีพยากรณ์์ 4 วิิธีี คืือ วิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์ 

วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังของโฮลต์์ วิิธีีการทำให้้

เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลัังของบราวน์์ และวิิธีีการทำให้้เรีียบ

ด้้วยเลขช้ี้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์ เหมืือนกัับ 

การศึึกษาครั้้�งนี้้� โดยพบว่่า วิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์มีีความ

เหมาะสมในการพยากรณ์์ราคาสุุกรมีีชีีวิิตมากที่่�สุุด 

ซึ่่�งสอดคล้้องกัับการศึึกษาครั้้�งนี้้� ที่่�พบว่่า วิิธีีบ็็อกซ์์- 

เจนกิินส์์มีีความเหมาะสมเป็็นอัันดัับที่่� 2 แต่่ไม่่แตกต่่าง

อย่่ า งมีีนัั ยสำคััญทางสถิิติิกั ับวิิธี ี การทำให้้ เรีี ยบ 

ด้้วยเลขชี้้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์ และการศึึกษา 

ของ Thonglor et al. [7] ได้้พยากรณ์์ราคาสุุกร 

พัันธุ์์�ลูกผสมรายเดืือนของประเทศไทยด้้วยวิิธีการทำให้้

เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังของวิินเทอร์์แบบบวก วิิธีีบ็็อกซ์์- 

เจนกิินส์์ และวิิธีีการพยากรณ์์รวม โดยพบว่่า วิิธีี 

การพยากรณ์ร์วมมีคีวามเหมาะสมมากที่่�สุุด ซึ่่�งการศึกึษา
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ครั้้�งนี้้�ได้้พิิจารณาวิิธีีการพยากรณ์์รวมแล้้ว แต่่พบว่่า  

มีีความแม่่นต่่ำกว่่าทั้้�ง 4 วิิธีีพยากรณ์์ที่่�ศึึกษา 

ผลการพยากรณ์์ราคาหมููบดตั้้�งแต่่วัันที่่�  6 

กรกฎาคมถึงวัันที่่� 31 สิิงหาคม 2565 โดยใช้้ตััวแบบ

พยากรณ์์ของวิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์ วิิธีการทำให้้เรีียบ 

ด้้วยเลขชี้้�กำลัังของโฮลต์์ และวิิธีีการทำให้้ เรีียบ 

ด้้วยเลขชี้้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์ พบว่่า วิิธีีบ็็อกซ์์- 

เจนกิินส์์ให้้ค่่าพยากรณ์์ราคาหมููบดอยู่่�ในช่่วง 175.10- 

175.80 บาท/กิิโลกรััม วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลััง

ของโฮลต์์ให้้ค่่าพยากรณ์์ราคาหมููบดอยู่่�ในช่่วง 175.50 

-185.20 บาท/กิิ โลกรััม และวิิธีีการทำให้้ เรีียบ 

ด้้วยเลขชี้้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์ให้้ค่่าพยากรณ์์ 

เป็น็ค่่าคงที่่�เพีียงค่่าเดีียว คืือ ราคาหมููบดเท่่ากัับ 174.30 

บาท/กิิโลกรััม เนื่่�องจากผลการสร้างตััวแบบพยากรณ์์

ด้้วยวิิธีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังที่่� มีีแนวโน้้ม 

แบบแดมป์ พบว่า่ ความชันัของแนวโน้ม้ (

10 
 
Table 5 Average ground pork price forecast (baht/kg) of the second dataset 

Forecasting methods Average forecast 

บ็อกซ์-เจนกินส์ 174.47a 

โฮลต์ 174.50a 

บราวน์ 176.17 

แดม 174.15a 

The mean values with the same superscript letters “ a”  were not different at 0. 05 significance level when compared with 

Dunnett’s T3 test. 
 

การศึกษาครั้งนี้พบว่า วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมปม์ีค่า MAPE และ RMSE ของข้อมูลชุดที ่2 

ต่ำที่สุด ขณะที่วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต์มีค่า MAPE และ RMSE สูงกว่าเล็กน้อย 

ซึ่งการศึกษาในอดีตส่วนใหญ่ไม่ได้ศึกษาวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี ้กำลังที ่มีแนวโน้มแบบแดมป์ เช่น การศึกษาของ 

Chalermwong [5] และ Sittisorn and Mekparyup [6] ที่ศึกษาเพียงวิธีบ็อกซ์-เจนกินส์เท่านั้นในการพยากรณ์ราคาสุกร

ชำแหละเนื้อแดงสะโพกและราคาสุกรพันธุ์ลูกผสม ตามลำดับ และการศึกษาของ Keerativibool [1] ที่เปรียบเทียบเพียงวิธี

บอกซ์-เจนกินส์และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต์เท่านั้นในการพยากรณ์ราคาขายปลีกสุกรชำแหละ เนื้อแดง 

สะโพก แต่การศึกษาของ Riansut [2] ได้เปรียบเทียบวิธีพยากรณ์ 4 วิธี คือ วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้

กำลังของโฮลต์ วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของบราวน์ และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ 

เหมือนกับการศึกษาครั้งนี ้โดยพบว่า วิธีบ็อกซ-์เจนกินสม์ีความเหมาะสมในการพยากรณ์ราคาสุกรมีชีวิตมากที่สุดซึ่งสอดคล้อง

กับการศึกษาครั้งนี้ ที่พบว่า วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์มีความเหมาะสมเป็นอันดับที่ 2 แต่ไม่แตกต่างอย่างมีนัยสำคัญทางสถิติกับ

วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป ์และการศึกษาของ Thonglor et al. [7] ได้พยากรณ์ราคาสุกรพันธุ์

ลูกผสมรายเดือนของประเทศไทยด้วยวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของวินเทอร์แบบบวก วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ และวิธีการ

พยากรณ์รวม โดยพบว่า วิธีการพยากรณ์รวมมีความเหมาะสมมากที่สุด ซึ่งการศึกษาครั้งนี้ได้พิจารณาวิธีการพยากรณ์รวมแล้ว 

แต่พบว่า มีความแม่นต่ำกว่าทั้ง 4 วิธีพยากรณ์ที่ศึกษา  

ผลการพยากรณ์ราคาหมูบดตั้งแต่วันที่ 6 กรกฎาคมถึงวันที่ 31 สิงหาคม 2565 โดยใช้ตัวแบบพยากรณ์ของวิธีบ็อกซ-์

เจนกินส์ วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต์ และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ พบว่า 

วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ให้ค่าพยากรณ์ราคาหมูบดอยู่ในช่วง 175.10 – 175.80 บาท/กิโลกรัม วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลัง

ของโฮลต์ให้ค่าพยากรณ์ราคาหมูบดอยู่ในช่วง 175.50 – 185.20 บาท/กิโลกรัม และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มี

แนวโน้มแบบแดมป์ให้ค่าพยากรณ์เป็นค่าคงที่เพียงค่าเดียว คือ ราคาหมูบดเท่ากับ 174.30 บาท/กิโลกรัม เนื่องจากผลการ

สร้างตัวแบบพยากรณ์ด้วยวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ พบว่า ความชันของแนวโน้ม (  = 

0.90609) และค่าคงตัวการทำให้เรียบ (  = 0.57306) เมื่อ m มีค่ามากขึ้นจะทำให้พจน์  มีค่าเข้าใกล้ 0 จึงทำให้ค่า

พยากรณ์ที่ได้มีค่าใกล้เคียงกับค่าประมาณระยะตัดแกน (  = 173.09568) (Table 3 และ Figure 9) 
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Table 5 Average ground pork price forecast (baht/kg) of the second dataset 

Forecasting methods Average forecast 

บ็อกซ์-เจนกินส์ 174.47a 

โฮลต์ 174.50a 

บราวน์ 176.17 

แดม 174.15a 

The mean values with the same superscript letters “ a”  were not different at 0. 05 significance level when compared with 

Dunnett’s T3 test. 
 

การศึกษาครั้งนี้พบว่า วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมปม์ีค่า MAPE และ RMSE ของข้อมูลชุดที ่2 

ต่ำที่สุด ขณะที่วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต์มีค่า MAPE และ RMSE สูงกว่าเล็กน้อย 

ซึ่งการศึกษาในอดีตส่วนใหญ่ไม่ได้ศึกษาวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี ้กำลังที ่มีแนวโน้มแบบแดมป์ เช่น การศึกษาของ 

Chalermwong [5] และ Sittisorn and Mekparyup [6] ที่ศึกษาเพียงวิธีบ็อกซ์-เจนกินส์เท่านั้นในการพยากรณ์ราคาสุกร

ชำแหละเนื้อแดงสะโพกและราคาสุกรพันธุ์ลูกผสม ตามลำดับ และการศึกษาของ Keerativibool [1] ที่เปรียบเทียบเพียงวิธี

บอกซ์-เจนกินส์และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต์เท่านั้นในการพยากรณ์ราคาขายปลีกสุกรชำแหละ เนื้อแดง 

สะโพก แต่การศึกษาของ Riansut [2] ได้เปรียบเทียบวิธีพยากรณ์ 4 วิธี คือ วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้

กำลังของโฮลต์ วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของบราวน์ และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ 

เหมือนกับการศึกษาครั้งนี ้โดยพบว่า วิธีบ็อกซ-์เจนกินสม์ีความเหมาะสมในการพยากรณ์ราคาสุกรมีชีวิตมากที่สุดซึ่งสอดคล้อง

กับการศึกษาครั้งนี้ ที่พบว่า วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์มีความเหมาะสมเป็นอันดับที่ 2 แต่ไม่แตกต่างอย่างมีนัยสำคัญทางสถิติกับ

วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป ์และการศึกษาของ Thonglor et al. [7] ได้พยากรณ์ราคาสุกรพันธุ์

ลูกผสมรายเดือนของประเทศไทยด้วยวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของวินเทอร์แบบบวก วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ และวิธีการ

พยากรณ์รวม โดยพบว่า วิธีการพยากรณ์รวมมีความเหมาะสมมากที่สุด ซึ่งการศึกษาครั้งนี้ได้พิจารณาวิธีการพยากรณ์รวมแล้ว 

แต่พบว่า มีความแม่นต่ำกว่าทั้ง 4 วิธีพยากรณ์ที่ศึกษา  

ผลการพยากรณ์ราคาหมูบดตั้งแต่วันที่ 6 กรกฎาคมถึงวันที่ 31 สิงหาคม 2565 โดยใช้ตัวแบบพยากรณ์ของวิธีบ็อกซ-์

เจนกินส์ วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต์ และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ พบว่า 

วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ให้ค่าพยากรณ์ราคาหมูบดอยู่ในช่วง 175.10 – 175.80 บาท/กิโลกรัม วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลัง

ของโฮลต์ให้ค่าพยากรณ์ราคาหมูบดอยู่ในช่วง 175.50 – 185.20 บาท/กิโลกรัม และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มี

แนวโน้มแบบแดมป์ให้ค่าพยากรณ์เป็นค่าคงที่เพียงค่าเดียว คือ ราคาหมูบดเท่ากับ 174.30 บาท/กิโลกรัม เนื่องจากผลการ
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0.90609) และค่าคงตัวการทำให้เรียบ (  = 0.57306) เมื่อ m มีค่ามากขึ้นจะทำให้พจน์  มีค่าเข้าใกล้ 0 จึงทำให้ค่า

พยากรณ์ที่ได้มีค่าใกล้เคียงกับค่าประมาณระยะตัดแกน (  = 173.09568) (Table 3 และ Figure 9) 
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แต่พบว่า มีความแม่นต่ำกว่าทั้ง 4 วิธีพยากรณ์ที่ศึกษา  

ผลการพยากรณ์ราคาหมูบดตั้งแต่วันที่ 6 กรกฎาคมถึงวันที่ 31 สิงหาคม 2565 โดยใช้ตัวแบบพยากรณ์ของวิธีบ็อกซ-์

เจนกินส์ วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังของโฮลต์ และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ พบว่า 

วิธีบ็อกซ์-เจนกินส์ให้ค่าพยากรณ์ราคาหมูบดอยู่ในช่วง 175.10 – 175.80 บาท/กิโลกรัม วิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลัง

ของโฮลต์ให้ค่าพยากรณ์ราคาหมูบดอยู่ในช่วง 175.50 – 185.20 บาท/กิโลกรัม และวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มี

แนวโน้มแบบแดมป์ให้ค่าพยากรณ์เป็นค่าคงที่เพียงค่าเดียว คือ ราคาหมูบดเท่ากับ 174.30 บาท/กิโลกรัม เนื่องจากผลการ

สร้างตัวแบบพยากรณ์ด้วยวิธีการทำให้เรียบด้วยเลขชี้กำลังที่มีแนวโน้มแบบแดมป์ พบว่า ความชันของแนวโน้ม (  = 

0.90609) และค่าคงตัวการทำให้เรียบ (  = 0.57306) เมื่อ m มีค่ามากขึ้นจะทำให้พจน์  มีค่าเข้าใกล้ 0 จึงทำให้ค่า

พยากรณ์ที่ได้มีค่าใกล้เคียงกับค่าประมาณระยะตัดแกน (  = 173.09568) (Table 3 และ Figure 9) 
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Table 5 Average ground pork price forecast (baht/kg) of the second dataset 

Forecasting methods Average forecast 

บ็อกซ์-เจนกินส์ 174.47a 

โฮลต์ 174.50a 

บราวน์ 176.17 

แดม 174.15a 

The mean values with the same superscript letters “ a”  were not different at 0. 05 significance level when compared with 

Dunnett’s T3 test. 
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Figure 9    Daily ground pork price forecast from Box-Jenkins method, Holt’s exponential smoothing method 

and damped trend exponential smoothing method 

4. สรุุป
การศึึกษาครั้้�งนี้้�ได้้นำเสนอวิิธีการสร้างและ

เปรีียบเทียีบตัวัแบบพยากรณ์ท์ี่่�เหมาะสมกับัอนุกุรมเวลา

ราคาหมููบดรายวัันด้้วยวิิธีการทางสถิิติิ 4 วิิธีี ได้้แก่่  

วิิธีีบ็็อกซ์์-เจนกิินส์์ วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลัังของ

โฮลต์์ วิิธีีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขชี้้�กำลัังของบราวน์์ และ

วิิธีการทำให้้เรีียบด้้วยเลขช้ี้�กำลัังที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์ 

โดยใช้้อนุุกรมเวลาราคาหมููบดจากเว็็บไซต์์เกษตรไพรซ์์ 

ตั้้�งแต่ว่ันัที่่� 6 กรกฎาคม 2564 ถึงึวันัที่่� 5 กรกฎาคม 2565 

จำนวน 365 วััน แบ่่งข้้อมููลออกเป็็น 2 ชุุด ชุุดที่่� 1 ตั้้�งแต่่

วัันที่่� 6 กรกฎาคม 2564 ถึึงวัันที่่� 25 มิิถุุนายน 2565 

จำนวน 355 วััน สำหรัับการสร้้างตััวแบบพยากรณ์์ และ

ชุุดที่่� 2 ตั้้�งแต่่วัันที่่� 26 มิิถุุนายนถึึงวัันที่่� 5 กรกฎาคม 

2565 จำนวน 10 วััน สำหรัับการเปรีียบเทีียบความแม่่น

ของตััวแบบพยากรณ์์ด้ว้ยเกณฑ์ ์MAPE และ RMSE ที่่�ต่่ำ

ที่่�สุดุ ผลการศึกึษาพบว่า่ วิิธีการทำให้เ้รียีบด้ว้ยเลขชี้้�กำลังั

ที่่�มีีแนวโน้้มแบบแดมป์์มีีค่่า MAPE และ RMSE ต่่ำที่่�สุุด 

มีีตััวแบบพยากรณ์์เป็็น 
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Ŷ 173.09568 0.90609 0.57306+

=

= + å
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การศึกษาครั้งต่อไปควรประยุกต์ใช้วิธีการพยากรณ์วิธีอื่น ๆ เช่น วิธีโครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: 

ANN) รวมทั้งควรเพิ่มเติมข้อมูลราคาหมูบดรายวันให้เป็นปัจจุบัน เพื่อปรับปรุงตัวแบบพยากรณ์ที่ได้ให้มีความเหมาะสมและ

มีค่าพยากรณ์ที่มีความคลาดเคลื่อนน้อยที่สุด  
 

 

 

 

( )
m

i
t m

i 1
Ŷ 173.09568 0.90609 0.57306+

=

= + å

( ) ( ) ( )t t 1 t 2 t 5 t 6 t 11 t 12 t 14 t 15Ŷ 0.62208Y 0.37792Y 0.13418 Y Y 0.15094 Y Y 0.11168 Y Y- - - - - - - -= + + - + - + -

t jY -

( )t mŶ 173.54340 0.17413 m+ = +

เมื่่�อ m = 1 แทนวัันที่่� 26 มิิถุุนายน 2565 

อย่่างไรก็็ตาม ค่่าพยากรณ์์ข้้อมููลชุุดที่่� 2 โดยเฉลี่่�ย 

ของทั้้�ง 3 วิิธี ไม่แ่ตกต่า่งกัันอย่า่งมีนัีัยสำคัญัที่่�ระดับั 0.05  

ดัังนั้้�นจึึงสามารถใช้้ตััวแบบใดก็็ได้้ในการพยากรณ์์ราคา

หมููบดรายวัันในอนาคต สำหรัับการศึึกษาครั้้�งต่่อไป 

ควรประยุกุต์ใ์ช้ว้ิิธีกีารพยากรณ์ว์ิิธีอีื่่�น ๆ  เช่น่ วิิธีโีครงข่า่ย

ประสาทเทีียม (Artificial Neural Networks: ANN)  

รวมทั้้�งควรเพิ่่�มเติิมข้อมููลราคาหมููบดรายวัันให้้เป็็นปััจจุบันั 

เพื่่�อปรัับปรุุงตััวแบบพยากรณ์์ที่่�ได้้ให้้มีีความเหมาะสม

และมีีค่่าพยากรณ์์ที่่�มีีความคลาดเคลื่่�อนน้้อยที่่�สุุด 
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