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เป้าหมาย เช่น Candlestick, Moving Average, Disparity Index, Psychological Line, Relative 
Strength และ On Balance Volume วิธีการเหล่าน้ีจะอยูบ่นกฎพื้นฐานทัว่ไปในการตดัสินใจ 
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ผลลพัธ์การตดัสินใจจากตวัช้ีวดัทั้งหมดดว้ย Support Vector Machine  ผลการทดลองดว้ยหุน้ 4 
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รูปแบบซ้ือวนัแรกแลว้ขายในวนัสุดทา้ย รูปแบบท่ีใช ้ Moving Average, Disparity Index, 
Psychological Line, Relative Strength และ On Balance Volume เพียงอยา่งเดียว 

ปรากฏวา่ ผลก าไรจากการลงทุนดว้ยเทคนิค Moving Average โดยใชข้อ้มูลช่วงเวลา k 
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ABSTRACT 
 
Title of Thesis Stock Trading Strategy Generation Using Genetic Algorithms 
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Degree  Master of Science (Applied Statistics and Information Technology) 
Year 2010 
 

 
Technical analysis is a discipline for forecasting the direction of prices through the study 

of past market data. Various techniques have been proposed in literatures such as candlesticks, 
moving average, disparity index, psychological line, relative strength and on balance volume. 
Applications of these techniques are generally based on rules of thumb, thus a number of machine 
learning techniques are adopted to generate trading strategies. In this research, strategies 
according to classic indicators are generated using genetic algorithms (GAs). In addition, an 
approach to combine the results of those indicators using a support vector machine is studied. 
Experiment are conducted using four stocks from four different industries in the stock market of 
Thailand show that the proposed moving average method whose parameter is suggested by GA 
gives the highest profit of 73.67% of the initial investment. 
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บทที ่1 
 

บทน า 
 

1.1 ความส าคญัของปัญหา 
 

การซ้ือขายหุน้ในตลาดหลกัทรัพย ์ ตอ้งอาศยัขอ้มูลท่ีรวดเร็วและแม่นย  า ส าหรับการ
ตดัสินใจในการลงทุน ผูท่ี้มีขอ้มูลถูกตอ้งและครบถว้น จะมีโอกาสในการลงทุนไดผ้ลตาม
วตัถุประสงคท่ี์ตอ้งการ ในขณะเดียวกนัราคาการเพิ่มข้ึนหรือลดลงของหุน้แต่ละประเภท แต่ละตวัมี
ความเป็นเอกลกัษณ์ของตวัเอง เป็นผลมาจากนโยบายการเมือง สภาวะทางเศรษฐกิจและปัจจยัอ่ืนๆ 
โดยนกัลงทุนตอ้งศึกษาสภาวะแวดลอ้ม ท่ีอาจจะส่งผลต่อราคาหุน้ ในขณะเดียวกนั ไดมี้การคิดหา
ดชันีในการช้ีสถานะภาพของราคาของหุน้ท่ีก าลงัอยูใ่นความสนใจ ของนกัลงทุน ดว้ยการคิดหา
ตวัช้ีวดั (Indicator) ในรูปแบบต่างๆ ท่ีใหค้วามแม่นย  าของแนวโนม้ตลาดไดดี้ข้ึน  

การคิดคน้เทคนิคการวิเคราะห์ดชันีของหลกัทรัพยไ์ดเ้ร่ิมตน้ข้ึนตั้งแต่ในศตวรรษท่ี 17 
(Nison, 1994) โดยพจิารณาในความสมัพนัธ์ระหวา่ง ราคาเปิดตลาด ราคาปิดตลาด ราคาสูงสุด 
ราคาต ่าสุดในแต่ละวนั ของการซ้ือขาย โดยเทคนิคต่าง ๆ จะเนน้ไปในการพิจารณาประวติัการ
เคล่ือนไหวของราคาท่ีผา่นมาเป็นประเดน็ส าคญั ท่ีท าใหเ้ห็นทิศทางและแนวโนม้ของเปล่ียนแปลง
ราคา 

นกัลงทุนจะพจิารณาปัจจยัท่ีจะท าใหร้าคาของตลาดเปล่ียนแปลงไป โดยการค านวณท่ีมี
ความซบัซอ้นจากรูปแบบของดชันี (Pavlidis, Tasoulis, Plagianakos and Vrahatis, 2006: 2053-
2062) โดยการพิจารณาสัญญาณของการซ้ือขายหรือรูปแบบของช่วงของราคา เพื่อหาตวัช้ีวดัการซ้ือ
ขาย (Chung, Fu, Ng and Luk, 2004: 471-489) รวมไปถึงการใช ้Genetic Algorithm เพื่อสร้างกฎ
ของการซ้ือขาย (Matilla-Garcia, 2006: 123-126) เพราะสามารถน าไปประยกุตเ์พื่อเรียนรู้รูปแบบ
การเปล่ียนแปลงของตลาดท่ีค่อนขา้งรวดเร็วได ้ จึงมีการพยายามน า Genetic Algorithm มาใชเ้พื่อ
สร้างกฎการซ้ือขายมากข้ึน (Fyfe, Marney and Tarbert, 1999: 183-191)………………………… 
………………………………………………………..
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ตวัช้ีวดัท่ีน่าสนใจ มีดงัน้ี คือ Moving Average (MA), Relative Strength Index (RSI) ท่ี
ไดผ้ลทางการศึกษาในการน ามาประยกุตใ์ชเ้พื่อพิจารณาการซ้ือขาย (Wong, Manzur and Chew, 
2003) การพจิารณาประสิทธิภาพของความสัมพนัธ์ในการลงทุนในตลาดหลกัทรัพย ์ (Shik and 
Chong, 2007: 371-383) หรือ การเปรียบเทียบระหวา่งตวัช้ีวดั Moving Average (MA) กบั Bollinger 
Bands (Pitipol Kantavat and Boonserm Kijsirikul, 2008) และการเปรียบเทียบความแตกต่างของ
ตวัช้ีวดัอ่ืนๆ (Pitipol Kantavat and Boonserm Kijsirikul, 2008) การใชก้ฎการซ้ือขายมาเป็นส่ิงท่ีใช้
วดัผลก าไรเป็นรูปแบบท่ีใชก้นัมาก โดยการสร้างตวัแปรเพื่อทดสอบในแต่ละรูปแบบของตวัช้ีวดัท่ี
ตอ้งการทดสอบ และการพยายามท่ีจะหาค่าท่ีมีความเหมาะสมท่ีสุดส าหรับตวัแปรต่างๆ ท่ีใชส้ร้าง
กฎการซ้ือขาย (Chen 2005; Pitipol Kantavat and Boonserm Kijsirikul, 2008) ซ่ึงการใช ้Genetic 
Algorithm (GA) เป็นเคร่ืองมือท่ีไดรั้บเลือก ในการน ามาใชส้ าหรับหาค่าท่ีเหมาะสม  
ในขณะเดียวกนันกัลงทุนกพ็ยายามท่ีปรับปรุง ใหค่้าท่ีไดมี้ความยดืหยุน่และเหมาะสมกบัความ
ตอ้งการใหม้ากท่ีสุด (Ellis and Parbery, 2005: 399-411) 
 

1.2 จุดประสงค์ของการวจิยั 
 

งานวิจยัน้ี มีวตัถุประสงคเ์พื่อน าเสนอแนวคิดการประยกุตใ์ช ้Genetic Algorithms เพื่อการ
หาผลก าไรในการลงทุนในตลาดหุน้ 

 
1.3 ขอบเขตของการวจิยั 

 
ในงานวิจยัน้ี จ  านวนของการซ้ือขาย (Trading) และกลยทุธ์จากตวัช้ีวดั (Strategies) ไดม้า

จากการใช ้ Genetic Algorithm (GA) เป็นตวัสร้างข้ึน แต่ละกลยทุธจ์ากตวัช้ีวดัจะไดม้าจากการใช ้
GA หาค่าความเหมาะสมท่ีสุดจากกฎซ้ือขายท่ีก าหนด และประมวลผลแยกจากกนัเพื่อใหไ้ดก้าร
ตดัสินใจท่ีจะซ้ือขายตามตวัช้ีวดัแต่ละตวัแยกกนัไป โดยการทดสอบกบัขอ้มูลท่ีอยูใ่นตลาด
หลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทย  
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1.4 ประโยชน์ทีค่าดว่าจะได้รับ 
 

เพื่อใหผู้ล้งทุนในตลาดหุน้สามารถน ารูปแบบการทดลองจากงานวิจยัน้ี เป็นแนวทาง
วิเคราะห์เพื่อเพิ่มผลก าไรจากการลงทุนในตลาดหลกัทรัพยอี์กรูปแบบหน่ึง 

 
1.5 ขั้นตอนการท าวจิยั 

 
1) ศึกษาเอกสารและงานวิจยัท่ีเก่ียวขอ้ง 
2) ศึกษาและวิเคราะห์ เพื่อหาแนวทางในการออกแบบวิธีการทดลอง 
3) ออกแบบวิธีการทดลอง 
4) ท าการทดลอง เพื่อประเมินประสิทธิผล  
5) วิเคราะห์และสรุปผลการวิจยั 
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บทที ่2 
 

กรอบแนวคดิ ทฤษฎ ีและงานวจิัยที่เกีย่วข้อง 
 

2.1 กรอบแนวคดิ 
 
ผูล้งทุนในหลกัทรัพยแ์ต่ละคนมกัจะพบปัญหาเพื่อการตดัสินใจเพื่อใหไ้ดผ้ลก าไรมากท่ีสุด 

ในขณะท่ีควรจะมีความเส่ียงนอ้ยท่ีสุดการในลงทุน  
 
เคร่ืองมือในการวเิคราะห์การลงทุน 
การวิเคราะห์การลงทุนแบ่งออกเป็น  2 รูปแบบใหญ่ ๆ คือ Fundamental analysis และ 

Technical analysis. 
Fundamental analysis รูปแบบการพยากรณ์จะอยูบ่นพื้นฐานของ Macroeconomic data 

เช่น การส่งออก, การน าเขา้, อตัราการแลกเปล่ียนเงินสกลุ, อตัราการขยายตวัของเงินเฟ้อ, ภาวะการ
วา่งงาน เป็นตน้ 

Technical analysis รูปแบบการพยากรณ์น้ีจะใชจ้าก Exploiting patterns และ Trends ของ
เหตุการณ์ท่ีผา่นมาใน Trading data เช่น ราคา และจ านวนการซ้ือขาย  

ในการลงทุนแต่ละคร้ังผูล้งทุนตอ้งการขอ้มูลต่างๆ เพื่อมาประกอบการตดัสินใจในการ
ลงทุน โดยจะน าเคร่ืองมือต่างๆ มาใชเ้ช่น Moving average crossover rule , Disparity Index , 
Psychological Line, Relative Strength Index หรือ On Balance Volume เป็นตน้ ซ่ึงอาจจะสามารถ
ท่ีจะประมวลผลดว้ยเคร่ืองค านวณทัว่ไป หรือ อาจจะน าระบบคอมพิวเตอร์มาช่วยประมวลผล เช่น 
การน า Artificial Intelligence techniques  เช่น Fuzzy Logic, Neural Network และ Genetic 
Algorithm มาใชเ้พื่อหาค าตอบท่ีมีความซบัซอ้นมากข้ึนทางการลงทุน  
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2.2  Technical Indicator 
 

รูปแบบของ Technical indicators มีหลายๆ รูปแบบ ซ่ึงมกัจะมีลกัษณะคลา้ยๆ กนั  
คือ การคิดค านวณเทียบกบัขอ้มูลท่ีผา่นไปก่อนน้ี  โดยมีความคาดหวงัวา่ ณ วนัท่ีสนใจขอ้มูลนั้น 
จะสามารถแสดงกลยทุธท่ี์ไดจ้าก Technical indicator ท่ีสามารถน าไปใชเ้พื่อประกอบการตดัสินใจ
ต่อไป 

 
Moving Average (ค่าเฉลีย่เคลือ่นที่) 
 เป็นการน าเอาราคาของหุน้ยอ้นหลงัตามจ านวนวนัท่ีเราตอ้งการพิจารณา น ามาหาค่าเฉล่ีย 

เพื่อดูทิศทางของราคาหุน้ ณ วนัท่ีเราพจิารณา เช่น MA10 หมายถึง ราคาหุน้ยอ้นหลงัจากวนัท่ีเรา
ก าลงัพิจารณาไป 10 วนั เป็นการน าเอาราคาแต่ละวนัมาเฉล่ียกนั เหตุท่ีเรียกวา่ค่าเฉล่ียเคล่ือนท่ีก็
เพราะในวนัถดัไปค่าเฉล่ียกจ็ะเปล่ียนไปเช่นกนั 

 
 

 
 

จ  านวนวนัท่ีน ามาหาค่าเฉล่ียเป็นท่ีนิยมกนัไดแ้ก่ MA5, MA12, MA26, MA75, MA200 
จ านวนวนัจะบ่งบอกวา่เป็นการพิจารณาราคาในระยะสั้น กลาง หรือ ระยะยาว  

 
MA5, MA12, MA26 เป็นเสน้ค่าเฉล่ียระยะสั้น 
MA75 เป็นเสน้ค่าเฉล่ียระยะกลาง 
MA200 เป็นเสน้ค่าเฉล่ียระยะยาว 
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ภาพที่ 2.1  ภาพแสดงสภาวะ Bullish State ( สภาวะกระทิง )  
แหล่งทีม่า : Moving Average (คา่เฉลี่ยเคลื่อนท่ี),  2552.  

 
จากภาพท่ี 2.1 ตวัอยา่งกราฟราคาหุน้ IFCT สภาวะท่ีแถบเงา เป็นสภาวะตลาดกระทิง  

(Bullish State) โดยสงัเกตจากเสน้ค่าเฉล่ียท่ีมีการเรียงตวัของเสน้ MA5, MA12 และ MA26โดยท่ี
เส้น MA ระยะสั้นจะอยูบ่นสุด และเสน้ MA ระยะยาวจะอยูล่่างสุด ซ่ึงในท่ีน้ีการเรียงตวัจากบนมา
ล่างของเสน้ MA คือ MA5, MA12, MA26 ตามล าดบั 
 

Disparity Index (DISP)  
 

การค านวณหาการเปล่ียนแปลงราคาในระยะเวลาท่ีผา่นมา ณ วนัท่ีก าหนด 
 

 
 

 
 
C(t,n)   = ราคาปิดตลาด วนัท่ี t  
MA(t,n)   = Moving average วนัท่ี t ยอ้นหลงัไป n วนั 
สมมติ ไดก้ลยทุธ์จาก DISP(0,10) = 10% หมายความวา่ ราคา ณ วนัน้ีสูงข้ึน 10% 

เหนือเส้น MA ของ 10 วนัท่ีผา่นมา  จากนั้นก าหนดค่า  Threshold ซ้ือขาย เช่น +10%  เพื่อ
ก าหนดระดบัท่ีตอ้งการ 

MA5 
MA12 
MA26 MA5 

MA26 
MA12 
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Psychological (PSY)  
 
ค านวณนบัจ านวนวนัท่ีราคาสูงข้ึน จากทุกวนัของจ านวนวนัยอ้นหลงั n วนั เทียบ

กบัจ านวน n วนั 
 

 
 

 
 
PSY(t,n) จะมีค่าอยูร่ะหวา่ง 0 – 100 %   
Num(x) จะคืนค่าเป็น 1 เม่ือเป็นจริง และ 0 เม่ือเป็นเทจ็ 
PSY(0,10) = 90%  คือ 10 วนัท่ีผา่นมา ค่าสูงข้ึน 9 คร้ังและลดลง 1 คร้ัง 

 
Relative Strength Index (RSI)  

 

การค านวณจาก ผลรวมของจ านวนวนัท่ีราคาสูงข้ึนคูณกบัราคาท่ีเปล่ียนไป เทียบ
กบัผลรวมค่าสมับูรณ์ของราคาท่ีเปล่ียนไป ในระยะจ านวนวนัท่ีสนใจ 
 

 
 

ใช ้Num Function แบบเดียวกนักบั PSY  
 

On Balance Volume (OBV) 
 

แสดงความสมัพนัธ์ของจ านวนมูลค่าการซ้ือขาย (Volume) เขา้มาดว้ย โดยหา
ผลรวมของการเปล่ียนแปลงราคาคูณกบัมูลค่าการซ้ือขาย เทียบกบั ผลรวมของมูลค่าการ
ซ้ือขาย ในระยะเวลาท่ีสนใจ 
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โดยผลท่ีไดจ้ะมีลกัษณะเป็นได ้บวกและลบ เน่ืองจากการเปล่ียนแปลงของราคา
อาจจะเพิ่มข้ึนหรือลดลงกบัผลคูณของมูลค่าการซ้ือขายของแต่ละวนั 

 

2.3 Genetic Algorithms 

 
Genetic Algorithm ถูกคิดคน้โดย Holland ในปี 1975 โดยประยกุตม์าจาก Darwin’s theory 

of evolution ท่ีกล่าวถึงการอยูร่อดดว้ยลกัษณะท่ีมีความเหมาะสมท่ีสุด จากนั้นจะพฒันา Genes ดว้ย
การแลกเปล่ียน Genes กนัในระหวา่ง Chromosome และมีบางส่วนท่ีจะไดรั้บรหสัของ Genes ใหม่
เกิดข้ึนท าใหเ้กิดการพฒันาจากรุ่น (Generation) ไปสู่รุ่นต่อๆ ไป จนจะไดรุ่้นท่ีมีความเหมาะสม
มากท่ีสุดส าหรับ สถานการณ์ท่ีก าหนดไว ้

 
แนวคดิพืน้ฐานของ Genetic Algorithm 
 
Genetic algorithm ประกอบไปดว้ย 3 องคป์ระกอบใหญ่ คือ  
Selection : การเลือก Chromosome จากรุ่นพอ่แม่ เพื่อจะน ามาสร้างเป็นรุ่นลูก 
Crossover : การ recombine ระหวา่ง 2 Chromosome ท่ีเลือกเป็นพอ่แม่ ไปสู่รุ่นลูก 
 Mutation  : การ Random ท่ีจะเปล่ียนแปลงองคป์ระกอบในบางต าแหน่งใน Chromosome 
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Genetic Algorithm Diagram 

 
 
ภาพที ่2.2  ภาพแสดงรูปแบบ Genetic Algorithm Diagram 
 
จากภาพท่ี 2.2 GA Diagrams ณ จุดเร่ิมตน้ (Generation ท่ี 0 ) Chromosomes ชุดแรกจะเกิด

มาจากการสุ่มโดยข้ึนอยูก่บัการก าหนดวา่ แต่ละ Generation ตอ้งการใหเ้กิด Chromosomes จ านวน
มากนอ้ยเท่าใด จากนั้นจะหาผลลพัธ์ท่ีดีท่ีสุดจาก Fitness Function ท่ีก าหนดไว ้ GA จะเลือก 
Chromosomes ท่ีใหผ้ลดีออกมาเป็นชุดท่ีจะเป็น Chromosomes ตั้งตน้ใหก้บั Generation ล าดบั
ถดัไป แลว้จะใช ้ Function Crossover เพือ่แลกเปล่ียนบางส่วนของ genes จาก Chromosomes ท่ี
เลือกมาโดยคาดหวงัวา่จะได ้ Chromosome ท่ีเปล่ียนไปในทางท่ีดีข้ึน และFunction Mutation โดย
การสุ่มแกไ้ข Gene ในบางจุดเพียงเลก็นอ้ยเพื่อป้องกนัไม่ใหเ้กิดการซ ้ากนัของรูปแบบท่ีจะมาใน 
Generation ใหม่กบั Generation ก่อนหนา้น้ี แลว้จึงกลบัไปวนการท างานซ ้า ณ ขั้นตอนการหา
ผลลพัธ์ท่ีดีท่ีสุดจาก Fitness Function อีกคร้ัง จนกวา่จะไดค่้า Fitness ท่ีดีท่ีสุดตามก าหนด หรือ 
จ านวน Generation ครบตามท่ีก าหนดไว ้กจ็ะ return ค่าของ Genes ในGeneration สุดทา้ยกลบัมา
เป็นค าตอบซ่ึงอาจจะไม่ใช่ค่าท่ีดีท่ีสุด แต่ กจ็ะเป็นค่าท่ีจะใกลเ้คียงเป้าหมายท่ีสุด ในเวลาและช่วง 
Generation ท่ีก าหนดให ้

การ Encoding 
การเปล่ียนรายละเอียดของขอ้มูลดิบท่ีจะน ามาสร้างใหเ้ป็น Chromosome โดยมีวิธีการ

เปล่ียน 4 รูปแบบ 
Binary Encoding:  จะมีรูปแบบเป็น bit string คือ 0 และ 1 เท่านั้น ซ่ึงเป็นรูปแบบพื้นฐาน

ของ GA 
Value Encoding: ขอ้มูลใน Chromosome จะมีค่าตามชนิดขอ้มูลท่ีเราตอ้งการ เช่น real, 

chars 
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Permutation Encoding: รูปแบบจะเป็น Permutation of numbers 
Tree Encoding: เป็นรูปแบบ Tree of some objects 
การก าหนดค่าเร่ิมต้น (Initialization) 
เป็นการก าหนดวา่ เม่ือ GA เร่ิมตน้ท างาน ระบบจะก าหนดค่าเร่ิมตน้ใหก้บั Chromosome 

อยา่งไร  
Uniform: ค่าเร่ิมตน้จะถูกสร้างตามความยาวของ Chromosome ท่ีก าหนดไว ้
Gaussian: ค่าเร่ิมตน้จะใช ้Gaussian (normal) distribution จากค่า mean และ standard 

deviation. 
Fitness Evaluation 
เป็นการเลือกใชเ้คร่ืองมือในการเลือก Chromosome ท่ีจะสร้าง Chromosome ในรุ่นต่อไป  
Selection 
เป็นการก าหนดวา่ GA จะเลือก Chromosome จาก Population ท่ีมีในรุ่นพอ่แม่ เพื่อมา 

Crossover ดว้ยวิธีใด โดยคาดหวงัวา่จะท าใหไ้ดรุ่้นลูกท่ีมีลกัษณะตามตอ้งการมากท่ีสุด 
Crossover 
เป็นการเปล่ียนขอ้มูล genes บางส่วนใน Chromosome ระหวา่ง 2 หรือมากกวา่นั้นจากท่ีมี

อยู ่ โดย Crossover จะเลือก genes จากรุ่นพอ่แม่เพื่อน ามาสร้างเป็นรุ่นต่อไป ซ่ึงการใชง้าน 
Crossover Method นั้นจะข้ึนอยูก่บัการเลือกใชรู้ปแบบ Encoding ของ Chromosome ดว้ย 

Mutation 
เป็นการป้องกนัไม่ใหเ้กิดการสร้าง Chromosome ซ ้ ากบัรุ่นท่ีผา่น ๆ มาก่อนรุ่นปัจจุบนั 

และการก าหนดค่า Mutation method นั้นจะข้ึนอยูก่บัประเภท Encoding ของ Chromosome  
Replacement 
เป็นรูปแบบการก าหนดวา่ population รุ่นพอ่แม่ จะ update ไปอยา่งไรหลงัจากการสร้าง 

Chromosome รุ่นใหม่แลว้ 
Termination Condition 
การก าหนดการส้ินสุดของการท างานของ GA  
Application of Genetic Algorithm 
การเลือกรูปแบบการท างานของ GA เน่ืองจาก GA ไดมี้การน าไปใชอ้ยา่งกวา้งขวางท าให้

เกิดรูปแบบของ GA เพื่อวตัถุประสงคต่์าง ๆ กนัไปหลายๆ ดา้น 
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2.4 Support Vector Machines (SVM) 

 
SVM หรืออีกช่ือเรียกวา่ Kernel Machines เป็นเทคนิคหน่ึงของ Machine Learning  

ท่ีสามารถน ามาช่วยแกปั้ญหาการจ าแนกขอ้มูล(Classification) และ Regression สามารถ Classify 
pattern ท่ีมีความสลบัซบัซอ้น(Complex) ไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ เป็นเทคนิควิธีการเรียนรู้ของ
เคร่ือง (Machine Learning)ในรูปแบบการเรียนรู้เชิงสถิติ เป็นการเรียนรู้แบบมีผูส้อน (Supervised 
learning)  โดย SVM ไดส้ร้างคิดคน้โดย Vladimir Vapnik และปัจจุบนัไดถู้กน ามาใชเ้ป็นรูปแบบ
มาตรฐาน โดย Vapnik and Corinna Cortes ในปี 1995 (Wikipedia.org ) 

 
2.4.1 พืน้ฐานของ SVM  
รูปแบบของการใชง้าน SVM จะมี 2 ลกัษณะ ดงัน้ี  
Large Margin Separation หาแถบท่ีกวา้งท่ีสุดท่ีจะแบ่งขอ้มูลทั้ง 2 คลาสออกจากกนั 

(Linearly separable plane) โดยจะหาค่าท่ีมี Margin กวา้งท่ีสุดระหวา่งตวั Separator กบั Positive 
และ Negative samples และได ้Feature vector ท่ีอยูใ่กล ้  Separator ท่ีสุด เรียกวา่  Support vectors , 
ในการใชง้านงาน SVM จะตอ้งก าหนด Kernel Functions ซ่ึงเป็นการเลือก Function ในการแปลง
ค่า Feature เดิมเป็น Feature ใหม่เพื่อใหข้อ้มูลแยกจากกนัโดยใช ้ Linearly separable plane โดย
Kernel ฟังกช์นั จะค านวณความเหมือนของล าดบั xi กบั xj 

ตวัอยา่ง Kernel function ท่ีนิยมใชก้นัไดแ้ก่ 
 Linear: K(xi,xj) = <xi·xj>  เป็นการค านวณหาจาก dot product ระหวา่ง xi กบั xj 
 Polynomial: K(xi,xj) = (1+<xi.xj>)d เป็นการค านวณหาเสน้แบ่งโดยใชส้มการเชิง
เส้นท่ีมี degree มากกวา่สอง   
 RBF: K(xi,xj) = exp(-y || x – xi ||

2) เป็นแบบการค านวณหาขอบเขตของขอ้มูลโดย
อาศยัวิธีการแบบ Radial Basis เขา้มาช่วยในการค านวณ 

 
2.4.2 รูปแบบข้อมูลของ SVM 
Linearly Separation  เป็นขอ้มูลในมุมมอง 2 มิติ หรือเส้นตรง และ Hyperplane เป็นมุมมอง

แบบ 3 มิติ ซ่ึงจะมองเห็นเป็นแผน่ 
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ภาพที ่2.3  แสดงตวัอยา่งผล SVM Classification 
แหล่งที่มา : De Brabanter,  K. et al., 2010. 
 
จากภาพท่ี 2.3 แสดงผลการใช ้SVM (LSSVM) ฝึกการเรียนรู้ ( Training ) ดว้ย 

RBF_Kernel ในการจดักลุ่มของขอ้มูลแยกออกเป็นสองกลุ่ม  โดยป้อนขอ้มูลส าหรับการเรียนรู้ 
จากนั้นทดสอบดว้ยขอ้มูลส าหรับการทดสอบ (Testing ) กจ็ะไดค้  าตอบจาก SVM กลบัมาวา่ ขอ้มูล
ทดสอบแต่ละรายการอยูใ่นกลุ่มใด 
 
สมการของ Linear SVM เป็นดงัน้ี  
 

 
 
จากสมการ Linear SVM เม่ือก าหนดค่า D เป็น กลุ่มของ Training Data เม่ือ yi เป็น 1 หรือ -

1 เท่านั้น โดยมีค่า xi เป็นตวับ่งบอกกลุ่ม โดยเราตอ้งการหาต าแหน่งท่ีจะแบ่งแยกท่ีใหค่้า yi = 1 จาก
ค่า yi เท่ากบั -1  
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ภาพที ่2.4 แสดงการ SVM Classification ของขอ้มูลท่ีมี 2 กลุ่ม 
แหล่งที่มา : Support Vector Machine, 2010.  
 
จากภาพท่ี 2.4 (ภาพทางซา้ย) แสดงผลของการเบ่งกลุ่มโดยใช ้SVM จะเห็นวา่ ทั้งสองกลุ่ม

ท่ีมาจาก Input Data เดียวกนัจะถูกแยกออกจากนั ในขณะท่ี เสน้ท่ีใชแ้บ่งแยกมี H1, H2 และ H3 โดย
จะเห็นวา่  H1 แมจ้ะสามารถแบ่งทั้งสองกลุ่มออกไดเ้ช่นกนั แต่ ระยะในการแบ่งจากเสน้แบ่งไปถึง
ตวัอยา่งท่ีใกลท่ี้สุดนั้นมีขนาดนอ้ย แต่จากเสน้  H2 จะเป็นเสน้ท่ีแบ่งกลุ่มของสมาชิกท่ีกวา้งมาก
ท่ีสุดของทั้งสองกลุ่มคือใหค่้า maximum margin  ซ่ึงแสดงใหเ้ห็นในภาพท่ี 2.4 (ภาพทางขวา) และ
เราเรียกตวัอยา่งท่ีอยูบ่น margin น้ีวา่ Support Vector 
 

2.5 การน า GA มาใช้ในการวเิคราะห์การลงทุน 
 

ในงานวิจยัของ Oussaidène, Chopard, Pictet และ Tomassini (1997) ไดเ้นน้การประมวล
แบบกระจาย (Parallel) ไปยงัเคร่ืองคอมพิวเตอร์หลายเคร่ือง เพื่อลดปัญหาการท างานประมวลผลท่ี
อาจจะมีความตอ้งการหน่วยความจ าและหน่วยประมวลผลขนาดใหญ่ โดยระบบไดป้ระยกุตก์บัการ
ใชง้านประมวล Trading strategies ซ่ึงไดใ้ช ้ GA มาในการใชห้า Behaviors of trading model 
ในช่วงปีท่ีสนใจของแนวโนม้การซ้ือขายในตลาดแลกเปล่ียนเงินตราระหวา่งประเทศ โดยสนใจ
ทิศทางของราคาท่ีเปล่ียนแปลงไปในอดีต น ามาประมวลผลในรูปแบบตวัแปรท่ีเรียกวา่ ตวัช้ีวดั ท่ี
จะใหส้ญัญาณการซ้ือขาย จาก ตวัช้ีวดัเป็น ซ้ือ (Buy Signal) หรือ ขาย (Sell Signal) โดย กฎของ
การซ้ือขายท่ีเป็นแบบ Complex Strategies จะถูกน ามาใชม้ากกวา่ การใชเ้พียง ตวัช้ีวดัเพียงตวัใดตวั
หน่ึง และ ตวัช้ีวดัจะใหแ้นวโนม้ปัจจุบนัท่ีมีผลตอบสนองจากราคาของตลาดท่ีเป็นอยู ่  
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งานวิจยั ของ Chen. (2005) ไดน้ า GA มาหา Trading Strategies โดยใช ้ Technical 
Indicators  เขา้มาเป็น Parameter ของ GA ใหก้บั Fitness Function โดยใชข้อ้มูลท่ีผา่นมาในอดีต
เพื่อให ้ GA หาทิศทางความเป็นไปไดส้ าหรับการการลงทุนท่ีจะใหผ้ลก าไรมากท่ีสุด ซ่ึงไดเ้ลือก 
ตวัช้ีวดัมาจ านวน 4 รายการคือ Disparity Index (DISP), Psychological (PSY) เพื่อค านวณหา
จ านวนวนัท่ีราคาเพิ่มข้ึน ในระยะวนัท่ีสนใจ โดยจะมีค่าอยูใ่นระหวา่ง 0-100%,  Relative Strength 
Index (RSI) จะมีลกัษณะคลา้ย ๆ กบั PSY แต่จะน าผลความต่างกนัของราคาเขา้มาค านวณ และ On 
Balance Volume (OBV) เป็นการเนน้มองจ านวนมูลค่าการซ้ือขายท่ีมีความสมัพนัธ์กบัการ
เปล่ียนแปลงไปของราคา รูปแบบการท างานของระบบ จะมี Strategies โดยสร้างกฎการซ้ือขายใหมี้ 
กฎ (Rule) 6 รูปแบบคือ Long Entry Rule, Long Exit Rule, Long Stop Rule, Short Entry Rule, 
Short Exit Rule และ Short-Stop Rule ซ่ึง Entry Rule จะเป็นสถานะการซ้ือ, Exit Rule เป็น
สถานะการขาย และ Stop Rule เป็นการหยดุเม่ือขาดทุนหรือไม่มีก าไร โดย Entry Rule จะถูก
ตรวจสอบใหท้ างานในกรณีท่ียงัไม่มีการเขา้ซ้ือใดๆ ก่อนน้ี และ Exit Rule กบั Stop Rule จะ
ตรวจสอบใหท้ างานเม่ือมีการเขา้ซ้ือมาก่อนแลว้  

 

 
 
ภาพที ่2.5  แสดงการ Encoding of Long Strategies  
แหล่งทีม่า : Chen., (2005) 
 

จากภาพท่ี 2.5 แสดงการ Encoding of Long Strategies ท่ีจะมีความยาวของ Chromosome = 
158 bits ซ่ึงรวม Encoding of Short Strategies กจ็ะท าให ้Chromosome มีความยาวเท่ากบั 316 bits 
ท าให ้GA สามารถสร้าง Chromosome ท่ีเหมาะสมกบัรูปแบบของขอ้มูลในการเรียนรู้ท่ีใหค้  าตอบดี
ท่ีสุดจากสมการ Fitness Function ท่ีก าหนดไวมี้ค่าเป็น 2316   

ส าหรับสมการ Fitness Function คือ ผลคูณของก าไรท่ีไดรั้บจากการลงทุนในแต่ละคร้ัง (ri) 
หารดว้ย ค่า Deviation (σ) ของ ri และป้องกนัการหารดว้ยศูนย ์จึง บวกดว้ย 1 กบั σ 

Data ส าหรับการทดลอง คือ Taiwan Semiconductor Manufacturing Company (TSMC) 
ซ่ึงมีขนาดมูลค่าการซ้ือขายจ านวนมากใน Taiwan Stock Exchange โดยแบ่งรูปแบบการทดลอง น า
ขอ้มูลมาจากส่ีช่วง แต่ละช่วง Training Data = 3 เดือน และ Testing Data =  1 เดือน (เป็นขอ้มลู
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ต่อเน่ืองกนัในแต่ละช่วง) โดยผลการทดลอง  ในแบบ Long Strategies ท่ีใหค่้าก าไรคืนกลบัมาเฉล่ีย
จาก 5 อนัดบัสูงสุด = 48.82% มีการซ้ือขายท่ี 11 คร้ัง และในรูปแบบ Long + Short Strategies  ท่ีให้
ค่าเฉล่ียจาก 5 อนัดบัสูงสุด = 85.46 มีการซ้ือขายท่ี 12.4 คร้ัง ในขณะท่ีการซ้ือขายแบบ ซ้ือคร้ังเดียว
ในวนัแรกแลว้ไปขายในวนัสุดทา้ย (Buy-and-Hold) จะไดก้ าไรท่ี 62.50% ซ่ึงสรุปไดว้า่ การน า GA 
มาใชเ้พื่อหาค่าท่ีเหมาะสมโดยการใชร่้วมกบั ตวัช้ีวดัท่ีมีใหเ้ลือกมากกวา่ 100 รูปแบบนั้น จะช่วยให้
น ามาใชใ้นการเพิ่มผลก าไรและลดความเส่ียงจาการลงทุนได ้โดยไดผ้ลการทดลองดงัน้ี  

 
 
 
 
 
 

 
ภาพที ่2.6  แสดงผลการวิจยัของ Chen. 
แหล่งทีม่า : Chen., (2005) 

จากภาพท่ี 2.6 ตารางท่ี 3 จะแสดงผลตอบแทน 5 อนัดบัสูงสุด จากรูปแบบ Long strategies 
เม่ือน ามาเฉล่ียแลว้เท่ากบั 48.82% ซ่ึงนอ้ยกวา่รูปแบบซ้ือวนัแรกแลว้ขายในวนัสุดทา้ย (Buy-and-
Hold) ท่ีไดก้ าไรเท่ากบั 62.50% และในตารางท่ี 6 แสดงผลตอบแทน 5 อนัดบัสูงสุด จากรูปแบบ 
Long + Short strategies เม่ือเฉล่ียแลว้ไดผ้ลตอบแทนเท่ากบั 85.46% ซ่ึงจะมากกวา่แบบซ้ือวนัแรก
แลว้ขายวนัสุดทา้ย 

งานวิจยั ของ Allen และ Karjalainen (1999) กล่าวถึงการใช ้ GA เพื่อเรียนรู้ Technical 
Trading Rules ส าหรับ Standard and Poor’s Composite stock index โดยสามารถท่ีจะระบุช่วงเวลา
ของหุน้ จากการแสดงผลของตวัช้ีวดั ก าไรสะสมและความผนัผวนของราคา น ามาเปรียบเทียบกนั
ดว้ยการใช ้ Autoregressive Model และ GARCH-AR Model โดยใชข้อ้มูลการซ้ือขายในตลาด
หลกัทรัพย ์ S&P500  (Standard  & Poor composite index) ในวนัท่ี 3 มกราคม ค.ศ. 1928 – 29 
ธนัวาคม ค.ศ. 1995 น าผลก าไรท่ีไดจ้ากเทคนิคของกฎการซ้ือขาย มาเปรียบเทียบกบัรูปแบบอยา่ง
ง่ายคือการซ้ือในวนัแรกแลว้ขายในวนัสุดทา้ย ( Buy-and-Hold ) 

การก าหนด Trading Rule จะใหค่้าคืนกลบัมาเป็น ใหเ้ขา้ซ้ือ (Buy) และ ใหข้าย (Sell) หาก
ไม่เขา้ในกรณีทั้งสองน้ี กใ็หถื้อครองหุน้ไวก่้อน ในกฎของซ้ือขายจะใชร่้วมกนัระหวา่ง Moving 
Average (MA) กบั Trading rang break โดย MA จะคืนค่ากลบัมาใหซ้ื้อในกรณีท่ี ราคาเฉล่ียใน
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ระยะวนัท่ีก าหนดมีค่านอ้ยกวา่ ราคาของวนัปัจจุบนั หากไม่เป็นเช่นนั้นกจ็ะส่งสญัญาณใหข้าย  
ในขณะท่ี Trading rang break จะส่งสญัญาณใหซ้ื้อในกรณีท่ีราคาปัจจุบนัมากกวา่ราคาสูงสุดของ
ช่วงท่ีก าหนด หรือนอ้ยกวา่กจ็ะส่งสญัญาณใหข้าย แต่จะพบวา่ การใช ้ GA ของ Parameter ต่าง ๆ 
ในบางคร้ังอาจจะไม่ไดค่้าท่ีเหมาะท่ีสุด (Optimal) เสมอไป ผลการทดลองแสดงใหท้ราบถึงเหตุผล
วา่ถึงความสมัพนัธ์ระหวา่ง การซ้ือ กบั ความผนัผวนของราคา ซ่ึงพบวา่ของการเปิดสถานะของการ
ซ้ือเม่ือไดค่้าก าไรสะสมเป็นบวก และความผนัผวนของราคามีค่านอ้ยๆ ในทางตรงขา้ม เม่ือค่าก าไร
สะสมเป็นลบและมีค่าความผนัผวนของราคาสูงกจ็ะเป็นสถานะใหข้าย  

งานวิจยั ของ Pitipol Kantavat และ Boonserm Kijsirikul (2008) ไดน้ าแนวคิดของ Support 
Vector Machine (SVM) ซ่ึงมีประสิทธิภาพในการน ามาประยกุตใ์ชใ้นการวิเคราะห์การลงทุนใน
ตลาดหลกัทรัพย ์ โดยใช ้ RReilefF ในการ Trainingใน SVM ซ่ึงแสดงใหเ้ห็นวา่สามารถเพิ่มผล
ก าไรมากข้ึนได ้ เทคนิคในการวิเคราะห์นั้นจะใช ้Moving Average (MA), Bollinger Bands (BB), 
Relative  Strength  Index  (RSI) เป็น ตวัช้ีวดัและ Stochastic   Oscillator โดย ตวัช้ีวดัทั้ง 4 ตวัน้ี จะ
ไดรั้บการก าหนดค่าต่าง ๆ จากนั้นกจ็ะค านวณหากลยทุธท่ี์ไดจ้าก ตวัช้ีวดัทุกตวัท่ีก าหนดไวน้ ามา
เป็น Input และมี Target คือ Y ไดม้าจาก ความแตกต่างของราคาปัจจุบนักบัวนัถดัไป หารดว้ย ราคา
ปัจจุบนั ใหก้บั SVM  โดยใช ้Data จาก ตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทยในปี 2002 – 2007 โดย
เลือกมาจากบางรายการใน SET50 ทั้งหมด 33 รายการ และแบ่งเป็น Training Data คือ สองปีแรก 
และอีก 1 ต่อมาเป็น Testing Data เช่น การพยากรณ์ในปี 2004 จะมาขอ้มูลท่ีใช ้Training ในปี 2002 
- 2003  ในขณะท่ี ใช ้Gaussian  RBF  และ parameters  C  =  2  and  σ  =  ½  ใน SVM  การ
พิจารณาการซ้ือขายจะดูผลจาก indicator predict ค่า Y หากไดม้ากกวา่ 0 กจ็ะซ้ือ หากนอ้ยกวา่ 0 ก็
จะขาย ซ่ึงปรากฏผลวา่ไดก้ าไรดีกวา่การซ้ือขายแบบ Buy-and-Hold และดีกวา่แบบ Classical 
ตวัช้ีวดัเพียงตวัใดตวัหน่ึง 
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บทที ่3 
 

วธีิการวจิัย 
 

3.1 วธีิการวจิยั 
 

งานวิจยัน้ี ไดน้ าเอาแนวทาง Genetic Algorithms, SVM  และ Trading Strategies มา
ประยกุตเ์ขา้ดว้ยกนั โดยใชข้อ้มูลจาก ตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทย และเลือกมา 4 หลกัทรัพย์
ซ่ึงมาจากธุรกิจท่ีแตกต่างกนัคือ  

 
ตารางที่ 3.1  ตารางแสดงรายละเอียดขอ้มูลท่ีน ามาใช ้
 

Stock 
Num. of Data Training Data Period Testing Data Period 

Training Testing Start End Start End 
CPF 1701 1500 9/3/2532 7/2/2539 8/2/2539 22/3/2545 
PTT 947 310 28/2/2546 16/1/2550 17/1/2550 25/4/2551 
SCB 4473 1192 15/3/2528 10/6/2546 11/6/2546 2/2/2550 
SCC 1701 1500 15/3/2528 14/2/2535 17/2/2535 27/3/2541 

 
ตามตารางท่ี 3.1 หลกัทรัพยท่ี์น ามาใช ้คือ  
บริษทั เจริญโภคภณัฑอ์าหาร จ ากดั (มหาชน) : CPF วนัท่ี 9/3/2532  - 22/3/2545  
บริษทั ปตท. จ ากดั (มหาชน)   : PTT วนัท่ี 28/2/2546  - 25/4/2551 
ธนาคารไทยพาณิชย ์จ ากดั (มหาชน)    : SCB วนัท่ี 15/3/2528  - 2/2/2550 
บริษทัปูนซีเมนตไ์ทย จ ากดั (มหาชน)   : SCC วนัท่ี 15/3/2528  - 27/3/2541 
จากนั้นแบ่งขอ้มูลแต่ละหลกัทรัพยอ์อกเป็น สองส่วน เพือ่ใชใ้นการ Training และ Testing  
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กรอบแนวคิดของการทดลอง  
 

Framework Design 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที ่3.1  ภาพแสดง Framework Design 
 

จากภาพท่ี 3.1 ขอ้มูลราคาของหุน้ท่ีใชเ้ป็นขอ้มูลราคาเปิดตลาด ราคาปิดตลาด และมูลค่า
การซ้ือขายของแต่ละวนัอยา่งต่อเน่ือง ตามวนัเปิดท าการของตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทย 
จากนั้นขอ้มูลแต่ละตวัจะถูกแบ่งออกเป็น ขอ้มูลส าหรับสร้างการเรียนรู้ (Training data) และขอ้มูล
ส าหรับการทดสอบ (Testing data) จากนั้นจะน าขอ้มูลการเรียนรู้เป็น input`ให ้ GA หา 
Chromosome ท่ีเหมาะสมท่ีสุด ของรูปแบบตวัช้ีวดัแต่ละตวั คือ DISP, PSY, RSI, OBV, MA(k=1) 
และ MA(k) เม่ือไดแ้ลว้กจ็ะน า ขอ้มูลส าหรับการทดสอบ  มาทดสอบหาผลก าไรท่ีได ้ในขณะท่ีการ
ทดลองอีกรูปแบบหน่ึง คือ หลงัจากท่ีได ้ ผลกลยทุธ์จากตวัช้ีวดัแต่ละตวัแลว้ ก่อนท่ีจะน าไปหาผล
ก าไรดว้ยขอ้มูลส าหรับทดสอบ ใหน้ ามาจดัเรียงเป็นกลยทุธ์รวม (Combined) เพื่อเป็น input ใหก้บั 
SVM เพื่อไดผ้ลสรุปของกลยทุธ์กลบัมา จากนั้นจึงน ามาทดสอบหาผลก าไรจากขอ้มูลทดสอบอีก
คร้ัง (ทิศทางเสน้ประของภาพท่ี 3.1) โดยใชเ้งินลงทุนในแต่ละหุน้จ านวน 1 ลา้นบาทถว้น 

Best fitness 

DATA 
(Stock Exchange of Thailand : SET) 

Genetic Algorithm 
(GA) 

 

Calculating Profit 

Trading Strategies 
DISP , PSY , RSI , OBV , MA, MA(k) 

Training Data 

Result 

Support Vector Machine 

(SVM) 
Testing Data 
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การ Encoding Chromosome ก าหนดให ้ตวัช้ีวดัพื้นฐาน คือ DISP, PSY, RSI, OBV และ 
MA ส าหรับใชง้านใน GA  

 

 
 
ภาพที ่3.2  รูปแบบการ Encoding Chromosome ส าหรับ GA 

 
จากภาพท่ี 3.2 รูปแบบการ Encoding Chromosome มีตวัช้ีวดัทั้ง 5 ตวัใน Chromosome 

ความยาว 100 bits ซ่ึงเป็นความยาวท่ีรวม Long Entry, Long Exit และ Long Stop จะเห็นวา่ DISP, 
PSY, RSI, OBV ประกอบดว้ย parameter 4 ตวั คือ l, n, op และ ө  และมี λ ส าหรับ ใชใ้นกฎหยดุ
การซ้ือขาย นอกจากนั้นตวัช้ีวดั MA จะมี parameter คือ n1,n2,k  

รูปแบบโครงสร้างของ Chromosome ของ GA 
รูปแบบโครงสร้างในการ Encoding เพื่อสร้าง Chromosome จะก าหนด กฎส าหรับการซ้ือ 

(Entry) ขาย (Exit) และ การหยดุการซ้ือขาย ณ วนัปัจจุบนั (Stop) โดยจะมีความสมัพนัธ์กบักลยทุธ ์
ตวัช้ีวดัต่าง ๆ ท่ีจะค านวณใน Fitness Function คือ DISP, PSY, RSI, OBV และ MA   

t  =  ต าแหน่งวนัท่ีปัจจุบนั 
l = 2 bit  =ค่า lag จากวนัท่ีปัจจุบนั (วนั) 
n = 5 bit =ระยะ length ยอ้นหลงั  (วนั) 
op = 1 bit = operator ( 0 คือ > , 1 คือ <) 
ө = 8 bit = threshold แต่ละ indicator 
λ = 6 bit = ค่า Stop rate 
n1 = 8 bit =ระยะ length ยอ้นหลงัตวัท่ี1 ของ MA 
n2  = 8 bit =ระยะ length ยอ้นหลงัตวัท่ี2 ของ MA 
k = 2 bit =ระยะ length ยอ้นหลงั ของ t กบั n1 ของ MA 
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ตวัอยา่งการน า l, n, op, ө มาใช ้เช่น ถา้ค่าเฉล่ีย 5 วนัท่ีผา่นมา ของ DISP ของ 3 วนัก่อนน้ี 
มีค่ามากกวา่ 10%, PSY ของวนัน้ี ยอ้นหลงัไป 15 วนั นอ้ยกวา่ 20%, RSI ของ 2 วนัก่อนน้ี 
ยอ้นกลบัไป 12 วนั นอ้ยกวา่ 22% และ OBV ของเม่ือวานยอ้นกลบัไป 10 วนัมากกวา่ 10% ใหซ้ื้อ
ในวนัเปิดท าการวนัต่อไปได ้

For Entry Rule 
IF     DISP(t-3,5) > 10%    and    PSY(t-0,15) < 20%   and    RSI(t-2,12) < 22% and 
        OBV(t-1,10) > 10% 
Then   Entry Position; 
กฎของการซ้ือขาย 
ก าหนดใหก้ฎการซ้ือขายมี 3 รูปแบบ คือ  
Entry Rule    ใหซ้ื้อหุน้ดว้ยเงินทั้งหมดท่ีมี เม่ือเง่ือนไขท่ีก าหนดเป็นจริง 
Exit Rule ใหข้ายหุน้ทั้งหมดท่ีมีอยู ่เม่ือเง่ือนไขเป็นจริง 
Stop Rule ใหร้อการซ้ือขายไปอีก 1 วนั เม่ือเง่ือนไขน้ีเป็นจริง 

 ตวัอยา่งการก าหนดกฎทั้งสามกฎ ตามท่ีกล่าวมา ในกรณีใชง้าน ตวัช้ีวดัทั้ง 4 ตวัพร้อมกนั 
ใน Chromosome เดียวกนั เพื่อหากรณีการตดัสินใจใหซ้ื้อ (Buy), ใหข้าย (Sell) หรือใหห้ยดุรอ 
(Hold) โดยกลยทุธ์การซ้ือเป็นจริงเม่ือตวัช้ีวดัทั้งหมดใหผ้ลเป็นจริงทางตรรกะและไม่มีการซ้ือการ
ก่อนหนา้น้ี (คือขายไปแลว้) กลยทุธ์การขายจะเป็นจริงเม่ือตวัช้ีวดัทั้งหมดใหผ้ลเป็นจริงทางตรรกะ
และมีการซ้ือก่อนหนา้น้ี (มีหุน้ในมือจะขายได)้ กลยทุธ์การหยดุรอ เม่ือค่าตรรกะราคาหุน้กบัการ
เปล่ียนแปลงราคาเปิดตลาดเป็นจริงหรือไม่เขา้ข่ายในกฎการซ้ือและขาย จะไม่มีการเปล่ียนสถานะ
ของการซ้ือขายใหค้งเดิมแลว้เล่ือนการค านวณไปในล าดบัถดัไป 

Entry Rule  
  IF Entry_Position = false and 

DISP(t-l1,n1) op1 ө1%  and 
PSY(t-l2,n2) op2 ө2%   and 
RSI(t-l3,n3) op3 ө3%    and 
OBV(t-l4,n4) op4 ө4%   

THEN Entry_Position = true 
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Exit Rule  
IF Entry_Position = true and  

DISP(t-l5,n5) op5 ө5% and 
PSY(t-l6,n6) op6 ө6%  and 
RSI(t-l7,n7) op7 ө7%   and 
OBV(t-l8,n8) op8 ө8%  

THEN Entry_Position = false 

Stop Rule  
 IF C(t) < λ * OpenPrice 
 THEN next 
  
Fitness Function ที่ใช้ใน GA 
 

 
 
ri  =  ผลก าไรท่ีไดจ้ากคร้ังท่ี i ของการค านวณ 
σ = deviation ของ ri 

 
การท างาน ของ Fitness Function 
ก าหนดจ านวน Input Data เร่ิมจาก t1 ถึง tend  วน Loop ตามจ านวน Input Data ตั้งแต่ t1 ถึง 

tend  ค  านวณกลยทุธ ์ตวัช้ีวดัท่ีตอ้งการ หาผลสรุปจากกฎ Entry , Exit และ Stop จาก ตวัช้ีวดัทั้งหมด
ท่ีไดจ้ากการค านวณแลว้ตรวจสอบเง่ือนไข  

ก. กรณี Entry ใหซ้ื้อดว้ยเงินทั้งหมด – ค่าธรรมเนียมการซ้ือคร้ังน้ี 
ข. กรณี Exit    ใหข้ายทั้งหมดและค านวณก าไร – ค่าธรรมเนียมการขายคร้ังน้ี 
ค. กรณี Stop  ใหห้ยดุการซ้ือขายในคร้ังน้ีไป คือ ไม่มีการประมวลผลอะไร  เล่ือนไปรอบ

ต่อไปของ Loop จากนั้น เกบ็ก าไรท่ีไดจ้ากแต่ละคร้ังไว ้ค  านวณ Fitness Value จากสมการ Fitness 
Function ท่ีก าหนดไว ้
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The GA Parameters 
The population size  = 20 
Chromosome length  = 84 
The selection method  = roulette wheel 
The crossover method  = two-point crossover 
The crossover rate  = 0.65 
The mutation method  = bit inversion 
The mutation rate  = 0.001 per bit. 
The replacement method  = uniform replacement 
The number of generations  = 300 
 

 

3.2 รูปแบบการวจิยั 
 

ในการศึกษาไดก้ าหนดรูปแบบท่ีจะท าการทดลองไวท้ั้งหมด ดงัน้ี  
1) Buy-and-Hold คือ การหาก าไรการซ้ือขายจากรูปแบบซ้ือวนัแรก แลว้ไปขายวนัสุดทา้ย 

( Buy-and-Hold)  
2) Original  คือ การใช ้ตวัช้ีวดัใน Chromosome ทั้งหมด 4 ตวั คือ DISP, PSY, RSI และ 

OBV ในการเรียนรู้ดว้ย GA 
3) DISP คือ การใช ้ตวัช้ีวดัDISP เท่านั้นใน Chromosome ในการเรียนรู้ดว้ย GA 
4) PSY คือ การใช ้ตวัช้ีวดัPSY เท่านั้นใน Chromosome ในการเรียนรู้ดว้ย GA 
5) RSI คือ การใช ้ตวัช้ีวดัRSI เท่านั้นใน Chromosome ในการเรียนรู้ดว้ย GA 
6) OBV คือ การใช ้ตวัช้ีวดัOBV เท่านั้นใน Chromosome ในการเรียนรู้ดว้ย GA 
7) MA(k=1) คือ การใช ้ตวัช้ีวดั MA เท่านั้นและมีช่วงเวลา k=1 ใน Chromosome ในการ

เรียนรู้ดว้ย GA 
8) MA(k) คือ การใช ้ตวัช้ีวดั MA เท่านั้น และหาค่า k ท่ีดีท่ีสุด ดว้ย GA ใน Chromosome 

ในการเรียนรู้ดว้ย GA   
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9) การใช ้SVM ในรูปแบบ Classification น ากลยทุธ์ท่ีไดจ้ากรูปแบบการทดลองท่ี 3) ถึง
รูปแบบการทดลองท่ี 7) มารวมกนั (combined) โดยน ามาสร้างเป็นขอ้มูลการเรียนรู้ใหก้บั SVM 
ดงัน้ี 

X1 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก DISP  จากรูปแบบท่ี 3) จากกฎของการซ้ือ (Entry) 
X2 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก PSY จากรูปแบบท่ี 4) จากกฎของการซ้ือ (Entry) 
X3 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก RSI  จากรูปแบบท่ี 5) จากกฎของการซ้ือ (Entry) 
X4 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก OBV  จากรูปแบบท่ี 6) จากกฎของการซ้ือ (Entry) 
X5 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก DISP จากรูปแบบท่ี 3) จากกฎของการขาย (Exit) 
X6 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก PSY จากรูปแบบท่ี 4) จากกฎของการขาย (Exit) 
X7 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก RSI จากรูปแบบท่ี 5) จากกฎของการขาย (Exit) 
X8 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก OBV จากรูปแบบท่ี 6) จากกฎของการขาย (Exit) 
X9 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก M(t,n1) ของ MA(k=1)  
X10 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก M(t-1,n1) ของ MA(k=1) 
X11 =กลยทุธ์ท่ีไดจ้าก M(t,n2) MA(k=1) 
Y =เป้าหมายส าหรับการเรียนรู้ของ SVM โดยก าหนดกลยทุธ์จากการค านวณวา่ หากมีเงิน 

1,000,000 บาทถว้น ใหพ้จิารณาตามล าดบัดงัน้ี หากราคาวนัพรุ่งน้ีต่างจากวนัน้ี เกิน 15% ของราคา
วนัน้ีให ้ ถือครองไว ้ (Hold) และใหข้า้มไปพิจารณาวนัต่อไป หากความแตกต่างของราคานอ้ยกวา่ 
15% ใหพ้จิารณาวา่ หากราคาพรุ่งน้ีต ่ากวา่วนัน้ีใหก้ าหนดเป็นกลยทุธ์ส าหรับวนัพรุ่งน้ีคือ Buy (ซ้ือ) 
Y= 1 หากราคาวนัพรุ่งน้ีสูงกวา่วนัน้ีใหก้ าหนดกลยทุธ์ส าหรับวนัพรุ่งน้ีคือ Sell (ขาย) Y= -1 
จากนั้น น าขอ้มูลส าหรับการเรียนรู้ (X1-X11) เป็น input ของ SVM และ Y เป็นเป้าหมาย (Target) 
ส าหรับการเรียนรู้ SVM จากนั้นจึงน าผลท่ีไดจ้าก SVM ทดสอบเพื่อหาผลก าไร 

 



24 
 

 
 

ภาพที ่3.3  ภาพแสดงการท างานของ GA ร่วมกบั ตวัช้ีวดัพื้นฐาน  
 
จากภาพท่ี 3.3 แสดงการท างานของ GA ร่วมกบั ตวัช้ีวดัพื้นฐานคือ DISP, PSY, RSI และ 

OBV ตามรูปแบบท่ีก าหนดคือ รูปแบบท่ี 2 – 6  ดงัน้ี  อ่านขอ้มูลจาก Text File ส่งให ้GA ซ่ึง GA 
ก าหนดค่าเร่ิมตน้ จาก Chromosome ดว้ยการสุ่มจากนั้น Fitness Function ประมวลผลร่วมกบัวิธี
ของตวัช้ีวดัพื้นฐาน ผา่นทาง GA-Tools ของ MATLAB  จะน าค านวณหาก าไร ดว้ย ขอ้มูลส าหรับ
ทดสอล แลว้แสดงรายงานผลก าไรจากการซ้ือขายออกมา 
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รูปแบบการใช้ตัวช้ีวดั MA มาร่วมในการ Encoding 
การ Encoding Chromosome จากแบบท่ีใช ้ตวัช้ีวดัMoving Average (MA)  

 

  
 
ภาพที ่3.4  ภาพแสดงการท างานของ GA ร่วมกบั ตวัช้ีวดั MA 
 
จากภาพ 3.4 แสดงการท างานของ GA ร่วมกบั ตวัช้ีวดั MA ตามรูปแบบท่ีก าหนดคือ 

รูปแบบท่ี 7 - 8  ดงัน้ี อ่านขอ้มูลจาก Text File ส่งให ้ GA จากนั้น GA ท่ี ก าหนดค่าเร่ิมตน้ จาก 
Chromosome ดว้ยการสุ่ม จะท างานโดยใช ้Fitness Function ประมวลผลร่วมกบัวิธีของตวัช้ีวดั MA 
ผา่นทาง GA-Tools ของ MATLAB และค านวณหาก าไร ดว้ย ขอ้มูลส าหรับทดสอบ จากนั้นแสดง
รายงานผลก าไรจากการซ้ือขาย 
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บทที ่4 
 

ผลการวจิัย 
4.1 การทดลอง 

 
จากการทดลอง น าหุน้ 4 รายการจากตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทย เพื่อเป็นขอ้มูล

ส าหรับการทดลอง ดงัน้ีคือ  
1) บริษทั เจริญโภคภณัฑอ์าหาร จ ากดั (มหาชน)  : CPF 
2) บริษทั ปตท. จ ากดั (มหาชน) : PTT 
3) ธนาคารไทยพาณิชย ์จ ากดั (มหาชน) : SCB 
4) บริษทัปูนซีเมนตไ์ทย จ ากดั (มหาชน) : SCC 
 
โครงสร้างราคาเม่ือน ามาแสดงในรูปกราฟ มีลกัษณะดงัต่อไปน้ี 

 
 
 

 
 
 
 

 
ภาพที ่4.1  ภาพแสดงโครงสร้างราคาของ หุน้บริษทั เจริญโภคภณัฑอ์าหาร จ ากดั  

                               (มหาชน) 
 
จากภาพท่ี 4.1 เป็นกราฟแสดงโครงสร้างราคาท่ีเปล่ียนไปในกรอบส่ีเหล่ียมแรกแสดง

ขอ้มูลในช่วงของการเรียนรู้ ท่ีราคาจะเพิ่มข้ึนเร่ือย ๆ จะประมาณวนัท่ี 1500 ราคาเร่ิมลดลง และใน
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กรอบส่ีเหล่ียมต่อมาเป็นกราฟแสดงขอ้มูลในช่วงของการ Testing ซ่ึงจะเห็นราคาท่ีมีการ
เคล่ือนไหวอยา่งรวดเร็ว  

 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที ่4.2  ภาพแสดงโครงสร้างราคาของ หุน้บริษทั ปตท. จ ากดั (มหาชน) 
 
จากภาพท่ี 4.2 เป็นกราฟแสดงโครงสร้างราคาท่ีเปล่ียนไปในกรอบส่ีเหล่ียมแรกแสดง

ขอ้มูลในช่วงของการเรียนรู้ท่ีจะแสดงราคาท่ีกระเพื่อมข้ึนลงแต่แนวโนม้เป็นการเพิม่ข้ึน และใน
กรอบส่ีเหล่ียมต่อมาเป็นกราฟแสดงขอ้มูลในช่วงของการทดสอบท่ีราคาขยบัข้ึนอยา่งรวดเร็ว 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที ่4.3  ภาพแสดงโครงสร้างราคาของ หุน้ธนาคารไทยพาณิชย ์จ ากดั (มหาชน)  
 
จากภาพท่ี 4.3 เป็นกราฟแสดงโครงสร้างราคาท่ีเปล่ียนไปในกรอบส่ีเหล่ียมแรกแสดง

ขอ้มูลในช่วงของการเรียนรู้ท่ีจะแสดงราคาท่ีเพิ่มข้ึนในระยะแรกเพิ่มข้ึนอยา่งชา้ ๆ และในช่วงกลาง
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ประมาณวนัท่ี 2000 เร่ิมขยบัเพิ่มข้ึนอยา่งรวดเร็ว จากนั้นตกลงในช่วงประมาณวนัท่ี 3000 และลง
อยา่งรวดเร็ว ในกรอบส่ีเหล่ียมต่อมาเป็นกราฟแสดงขอ้มูลในช่วงของการทดสอบท่ีราคาท่ีค่อย ๆ 
ขยบัข้ึนอยา่งชา้ๆ อีกคร้ัง 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที ่4.4  ภาพแสดงโครงสร้างราคาของ หุน้บริษทัปูนซีเมนตไ์ทย จ ากดั (มหาชน) 
 
จากภาพท่ี 4.4 เป็นกราฟแสดงโครงสร้างราคาท่ีเปล่ียนไปในกรอบส่ีเหล่ียมแรกแสดง

ขอ้มูลในช่วงของการเรียนรู้ท่ีจะแสดงราคาท่ีเพิ่มข้ึนอยา่งชา้ ๆ ในกรอบส่ีเหล่ียมต่อมาเป็นกราฟ
แสดงขอ้มูลในช่วงของการการทดสอบท่ีราคาท่ีค่อย ๆ ขยบัลง แลว้กลบัทิศทางสูงข้ึนอีกคร้ังอยา่ง
รวดเร็วก่อนราคาจะลดลงมามากกวา่ช่วงเร่ิมตน้ของขอ้มูลการทดสอบ 

 
4.2  ผลการทดลอง 
 

ผลของวิธีการทดลองท่ีแสดงในรูปแบบต่าง ๆ มีความหมายดงัน้ี 
Original หมายถึง ผลจากการใชต้วัช้ีวดั ใน Chromosome ทั้งหมด 4 ตวั คือ DISP, PSY, 

RSI และ OBV ในการเรียนรู้พร้อมกนัดว้ย GA แลว้ทดสอบดว้ยขอ้มลูส าหรับทดสอบ 
DISP หมายถึง ผลจากการใชต้วัช้ีวดั DISP เท่านั้นใน Chromosome ในเรียนรู้ดว้ย GA แลว้

ทดสอบดว้ยขอ้มูลส าหรับทดสอบ 
PSY หมายถึง ผลจากการใชต้วัช้ีวดั PSY เท่านั้นใน Chromosome ในการเรียนรู้ดว้ย GA

แลว้ทดสอบดว้ยขอ้มูลส าหรับทดสอบ 
RSI หมายถึง ผลจากการใชต้วัช้ีวดั RSI เท่านั้นใน Chromosome ในการเรียนรู้ดว้ย GA 

แลว้ทดสอบดว้ยขอ้มูลส าหรับทดสอบ 
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OBV หมายถึง ผลจากการใช ้ตวัช้ีวดั  OBV เท่านั้นใน Chromosome ในการเรียนรู้ดว้ย GA 
แลว้ทดสอบดว้ยขอ้มูลส าหรับทดสอบ 

MA(k=1) หมายถึง ผลจากการใช ้ตวัช้ีวดั MA แบบก าหนดให ้k=1 ใน MA(t-k,n1) เท่านั้นใน 
Chromosome ในการเรียนรู้ดว้ย GA แลว้ทดสอบดว้ยขอ้มูลส าหรับทดสอบ 

MA(k)  หมายถึง ผลจากการใช ้ตวัช้ีวดั  MA แบบให ้GA หาค่า k ใน MA(t-k,n1) เท่านั้นใน 
Chromosome ในการเรียนรู้ดว้ย GA แลว้ทดสอบดว้ยขอ้มูลส าหรับทดสอบ 

SVM  หมายถึง ผลจากการใช ้SVM ในรูปแบบ Classification โดยน า input = X1 – X11 ท่ี
ไดจ้ากการเรียนรู้ตวัช้ีวดัแต่ละตวัแยกกนั และ ให ้Y เป็นเป้าหมายการเรียนรู้แลว้ทดสอบดว้ยขอ้มูล
ส าหรับทดสอบ 

 
แสดงผลแยกตามหุน้แต่ละรายการดงัน้ี  

 
ตารางที่ 4.1  แสดงผลก าไรตามรูปแบบการทดลองของหุน้ CPF 
 

Data Set Method Profit SD Trading 

CPF 

By-and-Hold -500,119.81 0.00 1 
Original 0.00 0.00 0 
DISP 1,073,054.05  61,903.74 544 
PSY 134,787.42  38,142.27 747 
RSI 134,787.42  38,142.27 747 
OBV 0.00  0.00 0 
MA(k=1) -98,001.73  213,880.18 30 
MA(k) 1,006,084.21  173,427.38 60 
SVM 157,482.28  175,049.39  58 
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ภาพที ่4.5  ภาพแสดงผลก าไรตามรูปแบบการทดลองของหุน้ CPF 
 
ตามตารางท่ี 4.1 และจากภาพท่ี 4.5 ผลก าไรจากการลงทุนในรูปแบบการทดลองรูปแบบ

ต่าง ๆ ของหุน้ CPF โดยแสดงใหเ้ห็นวา่ มีบางวิธีการท่ีระบบไม่ไดใ้หผ้ลการซ้ือหรือขายใด ๆ 
กลบัมา คือ มีค่าก าไร เป็น 0.00 บาท และมี Trading (จ านวนการซ้ือขาย) เป็น 0 คร้ัง เช่น Original 
และ OBV ในขณะท่ีบางรายการใหผ้ลก าไร เป็น จ านวนบวกและบางวธีิการใหผ้ลก าไรเป็นเป็นลบ 
คือ ขาดทุน โดยหุน้ CPF รูปแบบท่ีใหก้ าไรมากท่ีสุดคือ รูปแบบการใช ้MA(k) ท่ีใชช่้วงเวลา k วนั
และรองลงมาคือ แบบ การใช ้ตวัช้ีวดั DISP เพียงอยา่งเดียว  
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ตารางที่ 4.2  แสดงผลก าไรตามรูปแบบการทดลองของหุน้  PTT 
 

Data Set Method Profit SD Trading 

PTT 

By-and-Hold 613,747.20  0.00 1 
Original 634,381.10  32,853.05 42 
DISP 370,306.40  24,267.94 313 
PSY 370,306.40  24,267.94 154 
RSI 370,306.40  24,267.94 154 
OBV 370,306.40  24,267.94 154 
MA(k=1) 493,484.55  375,663.88 2 
MA(k) 327,426.00  0.00 2 
SVM 254,241.40  0.00 1 

 

 
 
ภาพที ่4.6  ภาพแสดงผลก าไรตามรูปแบบการทดลองของหุน้ PTT 
 
ตามตารางท่ี 4.2 และจากภาพท่ี 4.6 ผลก าไรจากการลงทุนในรูปแบบการทดลองรูปแบบ

ต่าง ๆ ของหุน้ PTT รูปแบบท่ีใหก้ าไรมากท่ีสุดคือ รูปแบบ Original (คือการใช ้ตวัช้ีวดั ร่วมกนัทั้ง 
4 ตวัในการเรียนรู้ในคร้ังเดียว) ซ่ึงเป็นไปตามความคาดหมายท่ีรูปแบบน้ีจะใหก้ าไรสูงมาก เม่ือ 
ตวัช้ีวดั ทั้ง 4 ตวัใหผ้ลกลบัมาในทิศทางเดียวกนั รองลงมาคือ รูปแบบการซ้ือวนัแรกแลว้ขายวนั
สุดทา้ย (By-and-Hold) โดยตามตารางท่ี 4.2 จะพบวา่ ทุกรูปแบบในการทดลองสามารถใหก้ลยทุธ์
แนะน าการซ้ือขายไดท้ั้งหมด 
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ตารางที่ 4.3  แสดงผลก าไรตามรูปแบบการทดลองของหุน้ SCB 
 

Data Set Method Profit SD Trading 

SCB 

By-and-Hold 1,317,571.20  0.00 1 
Original 337,505.01  73,316.47 49 
DISP -39,262.71  23,074.04 413 
PSY 435,406.36  21,986.81 596 
RSI 435,406.36  21,986.81 596 
OBV 0.00  0.00 0 
MA(k=1) -200,137.33  45,001.68 35 
MA(k) 229,684.22  73,129.41 16 
SVM -8,761.03  46,351.48  325 

 

 
 
ภาพที ่4.7  ภาพแสดงผลก าไรตามรูปแบบการทดลองของหุน้ SCB 
 
ตามตารางท่ี 4.3 และจากภาพท่ี 4.7 ผลก าไรจากการลงทุนในรูปแบบการทดลองรูปแบบ

ต่างๆ ของหุน้ SCB โดยแสดงใหเ้ห็นวา่ รูปแบบท่ีใหก้ าไรมากท่ีสุดคือ รูปแบบการซ้ือวนัแรกแลว้
ขายวนัสุดทา้ย (Buy-and-Hold) และรองลงมาคือ แบบ การใช ้ ตวัช้ีวดั PSY, และ ตวัช้ีวดั RSI ท่ี
ใหผ้ลก าไรเท่ากนั  
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ตารางที่ 4.4  แสดงผลก าไรตามรูปแบบการทดลองของหุน้ SCC 
 

Data Set Method Profit SD Trading 

SCC 

By-and-Hold -274,130.67  0.00 1 
Original -627,698.25  255,650.06 4 
DISP -869,477.71  27,865.99 746 
PSY -495,550.89  28,210.29 748 
RSI -495,550.89  28,210.29 748 
OBV 0.00  0.00 0 
MA(k=1) 894,464.65  291,046.69 13 
MA(k) 1,383,711.36  693,015.16 7 
SVM -140,233.12  90,637.61  25 

 
 

 
 
ภาพที ่4.8  ภาพแสดงผลก าไรตามรูปแบบการทดลองของหุน้ SCC 
 
ตามตารางท่ี 4.4 และจากภาพท่ี 4.8 ผลก าไรจากการลงทุนในรูปแบบการทดลองรูปแบบ

ต่าง ๆ ของหุน้ SCC โดยแสดงใหเ้ห็นวา่ รูปแบบท่ีใหก้ าไรมากท่ีสุดคือ รูปแบบ ใช ้MA(k) ท่ีใช้
ช่วงเวลา k วนั และรองลงมาคือ แบบ ใช ้MA(k=1)  
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จากการทดลอง เม่ือน าผลก าไรเฉล่ียจากหุน้ทั้ง 4 รายการ โดยคิดเป็นร้อยละของเงินตน้ใน
หุน้แต่ละรายการ (1 ลา้นบาทต่อหุน้) แยกตามวิธีการทดลอง แลว้น าร้อยละของก าไรแต่ละหุน้มา
รวมกนัแลว้หารดว้ยจ านวนหุน้ คือ 4 ไดผ้ลดงัน้ี  
 
ตารางที่ 4.5  แสดงค่าเฉล่ียของก าไรเฉล่ียทุกคร้ังทุกหุน้แยกตามวิธีทดลอง 
 

Method % Return Profit 
Buy-and-Hold 28.93 

Original 8.60 
DISP 13.37 
PSY 11.12 
RSI 11.12 

OBV 9.26 
MA(k=1) 27.25 

MA(k) 73.67 
SVM 6.57 

 
ตามตารางท่ี 4.5 รูปแบบการใช ้MA(k) ท่ีใชช่้วงเวลา k วนั จะใหค่้าเฉล่ียสูงท่ีสุด โดยให้

ค่าเฉล่ียของก าไรเป็นร้อยละของการทดลองจากหุน้ทั้ง 4 รายการมารวมกนั แลว้เฉล่ียไดถึ้ง 73.67% 
ทั้งน้ี เน่ืองจากรูปแบบน้ี จะก าไรเป็นบวกในทุกคร้ังของการทดลอง รูปแบบท่ีใหก้ าไรเป็นสูงเป็น
ล าดบัถดัมา คือ รูปแบบซ้ือวนัแรกแลว้ขายวนัสุดทา้ย (Buy-and-Hold) ซ่ึงเม่ือเฉล่ียเป็นร้อยละของ
ก าไร ในรูปแบบน้ีจากหุน้ทั้ง 4 รายการแลว้ ไดก้ าไรท่ี  28.93% ในขณะท่ีรูปแบบอ่ืน ๆ ใหก้ าไร
เป็นบวกและลบ (ขาดทุน) ในหุน้บางรายการ ส าหรับรูปแบบ Original ซ่ึงประกอบ ดว้ยตวัช้ีวดัถึง 
4 ตวั จะตอ้งใหผ้ลของกลยทุธ์เป็นจริงสอดคลอ้งพร้อมกนัทั้งหมด จึงท าใหเ้ง่ือนไขของการ
ตดัสินใจซ้ือหรือขายเป็นจริง แต่ในขณะเดียวกนักเ็ป็นรูปแบบท่ีมีความเส่ียงต ่าท่ีสุดดว้ยเหตุผล
เดียวกนั ส่วนในรูปแบบ SVM ใหผ้ลไดไ้ม่ดีนกั เพราะตอ้งอาศยัตวัช้ีวดัท่ีไดจ้ากกลยทุธ์ทั้ง 5  
มาเป็นขอ้มูลส าหรับการเรียนรู้ ซ่ึงตวัช้ีวดัเหล่านั้นอาจจะไม่เป็นค่าท่ีเหมาะสมท่ีสุด เน่ืองจาก GA 
ไม่จ าเป็นท่ีจะใหค่้าท่ีเหมาะสมท่ีสุดเสมอไป จึงส่งผลกระทบกบัการทดลองในรูปแบบ SVM ท าให้
ไดผ้ลไม่ดีไปดว้ย นอกจากน้ีการก าหนด Target (Y) ท่ีใชใ้นการเรียนรู้ของ SVM ควรมีการ
ปรับปรุงโดยเพิ่มสถานะถือครอง (Hold) นอกเหนือจากสถานะเพียง 2 อยา่ง คือ ซ้ือกบัขายเท่านั้น 
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บทที ่5 
 

สรุปผลการวจิัยและข้อเสนอแนะ 
 

งานวิจยัน้ี น าเสนอวิธีการประยกุตใ์ช ้ Genetic Algorithm เพื่อสร้างกลยทุธ์ในการซ้ือขาย
หลกัทรัพยใ์นรูปแบบใหม่ โดยน าเสนอรูปแบบกลยทุธ์ในการซ้ือขายหลกัทรัพยรู์ปแบบใหม่บน
พื้นฐานของ ตวัช้ีวดั : Disparity Index (DISP), Psychological Line (PYS), Relative Strength Index 
(RSI), On Balance Volume (OBV), Moving Average (MA) และการรวมตวัช้ีวดัโดยใช ้ Support 
Vector Machine ผลการทดลองกบั 4 หลกัทรัพย ์ จาก 4 อุตสาหกรรม พบวา่วิธีการประยกุตใ์ช ้
Moving Average ท่ีใชช่้วงเวลา k วนัในการค านวณ ใหผ้ลก าไรจากการลงทุนดีท่ีสุดโดยรวม 

งานวิจยัเก่ียวกบัการสร้างกลยทุธ์ในการซ้ือขายหลกัทรัพย ์ มีความแตกต่างของปัจจยัหลาย
ดา้น เช่น สภาวะทางเศรษฐกิจ สงัคม และการเมืองของประเทศต่างๆ รวมไปถึงความแตกต่างของ
ขอ้มูลท่ีจะน ามาใช ้ ท าใหผ้ลการทดลองกบัขอ้มูลหลกัทรัพยใ์นบางอุตสาหกรรมในบางช่วงบาง
เวลา อาจจะไม่สอดคลอ้งกบัผลการทดลองของหลกัทรัพยท่ี์อยูใ่นต่างกลุ่มอุตสาหกรรม งานวิจยัใน
อนาคตจึงจะน าปัจจยัอ่ืนๆ เขา้มาประกอบใหร้อบดา้นมากข้ึน 
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