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บทที่ 3 
 

การตรวจสอบขอบกพรองบนภาพถายพื้นผิวทีม่ีลวดลายดวยแบบจําลองทางสถิติ 
 

 ปญหาของการตรวจสอบขอบกพรองบนภาพถายของพื้นผิวที่มีลวดลาย คือ ลวดลายที่

ซับซอน มีความเขมไมสม่ําเสมอ ซึ่งจะทําใหการตรวจสอบภาพถายของพื้นผิวที่มีลวดลายเกิด

ความผิดพลาดไดเนื่องจากตําหนิบางตําหนิมีลักษณะใกลเคียงกับลวดลายของภาพถาย ซึ่งถา

มองผาน ๆ ก็ไมสามารถมองเห็นได งานวิจัยนี้จึงมุงเนนหาวิธีการตรวจสอบภาพถายของพื้นผิวที่มี

ลวดลายที่มีประสิทธิภาพเพื่อที่จะแกไขปญหาดังกลาว  ซึ่งวิธีการทําวิจัยนี้จะเปนการทดสอบและ

เปรียบเทียบประสิทธิภาพของเทคนิคที่นําเสนอทางดานการประมวลผลภาพ โดยงานวิจัยนี้จะเนน

กระบวนจําลองภาพถายของพื้นผิวที่มีลวดลายแบบสีเทา (gray scale) ดวยวิธีการทางสถิติแบบ

ตัวแปรเดียวและสถิติแบบหลายตัวแปร ไดแก การแจกแจงแบบเกาสเซียน การแจกแจงแบบเกาส

เซียนทั่ว ๆ ไป การแจกแจงแบบแอลฟาสเตเบิลที่สมมาตร โดยวัดระยะความแตกตางระหวางสอง

แบบจําลองทางสถิติ ดวย Kullback-Leibler distance (KLD) โดยมีวิธีการทําวิจัยแบงออกเปน

สองสวน คือ ปญหาของการทําวิจัย และข้ันตอนในการทําวิจัย  
 

3.1 ภาพถายที่ใชในการทาํวิจยั 
 

 ภาพถายที่ใชในการทําวิจัยนี้ ไดมาจากงานวิจัยที่ เกี่ยวของกับการตรวจสอบหา

ขอบกพรองของพื้นผิวชิ้นงาน โดยแบงเปนสองกลุมใหญ คือ ภาพถายของพื้นผิวโลหะจํานวน 20 

ภาพ และภาพถายของพื้นผิวเนื้อผาจํานวน 40 ภาพ รวมทั้งสองกลุม 60 ภาพ 
 

3.1.1 ภาพถายของพืน้ผิวโลหะ (Metallic image) 
 

 ภาพถายของพื้นผิวโลหะนี้เปนภาพถายพื้นผิวฐานฮารดไดฟที่ไดมาจาก นายชัยพฤกษ 

แกวเขียว ในวิทยานิพนธเร่ือง “การตรวจสอบขอบกพรองบนพื้นผิวฐานฮารดไดฟโดยใชการ

ประมวลผลภาพแบบดิจิตอล” [5] เพื่อตรวจสอบริ้วรอยที่เกิดจากการผลิตฐานฮารดไดฟ กอนที่จะ

นําไปทําการประกอบฮารดไดฟ ซึ่งถาประกอบฮารดไดฟโดยใชตัวฐานฮารดไดฟที่มีตําหนิจะทําให

การอานเขียนขอมูลผิดพลาดได ภาพถายของพื้นผิวฐานฮารไดฟมีขนาด 400x400 พิกเซล 

ลวดลายของภาพถายมีความซับซอนและมีความเขมไมสม่ําเสมอ สําหรับตําหนิของภาพถายเกิด

จากรอยขีดขวน ดังรูปที่ 3.1 
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                              (ข) 

 

                                  
 

                                   
       (ค) 

 

        
  

 (ก)               (ง)  
 

   

รูปที่ 3.1 ตัวอยางภาพถายของพืน้ผิวโลหะที่ใชในการตรวจสอบ 

(ก) ภาพถายพื้นผวิโลหะอางอิง (ข)-(ง) ภาพถายของพืน้ผิวโลหะที่มตีําหน ิ
 

3.1.2 ภาพถายของพืน้ผิวผา (Fabric image) 
 

 ภาพถายของพื้นผิวผาที่ใชในงานวิจัยนี้มีสองกลุมโดยกลุมที่หนึ่งเปนภาพถายลายทอผาที่

ถูกสรางขึ้นจากคอมพิวเตอร ซึ่งไดภาพถายมาจากงานวิจัยเรื่อง “Simulation and Recognition of 

Common Fabric Defects” [2] ภาพถายลายเนื้อผามีขนาด 256x256 พิกเซล ภาพถายของพื้นผิว

ผานี้มีลักษณะ ที่มีลวดลายที่สม่ําเสมอ ตําหนิถูกแบงเปน 2 ประเภท คือ ตําหนิที่มีทิศทางอิสระ 

เชน รู รอยดาง ตําหนิที่มีทิศทางในแนวตั้งและแนวนอน เชน ลายซอนกันในแนวตั้งและแนวนอน 

รอยยืดในแนวตั้งและแนวนอน ตัวอยางตําหนิของภาพถายดังรูปที่ 3.2 
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 (ก) (ข) (ค) 

         
 (ง) (จ) (ฉ) 

         
 (ช) (ซ) (ฌ) 

         
 (ญ) (ฎ) (ฏ) 

รูปที่ 3.2 ตัวอยางภาพถายของพื้นผิวผากลุมที่หนึ่งที่มีขอบกพรองแบบตาง ๆ (ก) ภาพถายที่ไมมี

ขอบกพรอง (ข) รู (ค) รอยดาง (ง) รอยเสน (จ),(ฉ) เสนดายที่เปนเข็ด (ช),(ซ) ลายซอนกันใน

แนวนอนและแนวตั้ง (ฌ),(ญ) ลายทอที่ผิดรูปแบบ (ฎ),(ฏ) รอยยืดในแนวนอนและแนวตั้ง 



  
 
   23  
 
   
 ภาพถายกลุมที่สองเปนภาพถายของพื้นผิวผาจากเครื่องทอผา ซึ่งไดภาพถายมาจาก

งานวิจัยเรื่อง “Defect Detection on Patterned Jacquard Fabric” [39], [40] เปนผาราคาสูง จึง

ตองมีการตรวจสอบอยางละเอียดไมใหเนื้อผามีตําหนิไปถึงมือลูกคาได ภาพถายลายเนื้อผามี

ขนาด 256x256 พิกเซล ตําหนิที่เกิดขึ้นกับภาพ ไดแก ตําหนิที่เปนตาขาย คราบน้ํามัน ตําหนิ

เที่เปนเข็ด และตําหนิที่เปนปม ดังตัวอยางภาพที่ 3.3  

 

                 
      (ก) (ข)                        (ค) 

                 
      (ง) (จ)                                    (ฉ) 

               
      (ช)  (ซ)                                   (ฌ) 

รูปที่ 3.3 ตัวอยางภาพถายลายผากลุมที่สองที่มีขอบกพรองแบบตาง ๆ (ก) ภาพถายที่ไมมี

ขอบกพรอง (ข) (ค) แบบตาขาย (ง)-(ฉ) เสนดายที่เปนเข็ด (ช) (ซ) คราบน้ํามัน (ฌ) ปม 
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3.2 วิธกีารตรวจสอบภาพถายของพืน้ผิวที่มีลวดลายดวยแบบจําลองทางสถิติ 
 

 งานวิจัยนี้มีข้ันตอนและการเปรียบเทียบแบบจําลองทางสถิติแบบตัวแปรเดียวและแบบ

หลายตัวแปรทั้งหกแบบจําลองที่ใชจําลองลวดลายของพื้นผิว ทั้งภาพถายของพื้นผิวโลหะและ

พื้นผิวผา เพื่อใชในการเปรียบเทียบภาพถายสองภาพวาเหมือนกันหรือไม โดยนําวิธีการนี้มา

ประยุกตกับการตรวจสอบขอบกพรอง และใชแบบจําลองทางสถิติแบบตัวแปรเดียวและแบบหลาย

ตัวแปรเพื่อจําลองฟงกชันการแจกแจงความนาจะเปนของพิกเซลในภาพตนแบบซึ่งจะได

พารามิเตอรอางอิง Rθ  และจําลองฟงกชันการแจกแจงความนาจะเปนของพิกเซลในภาพทดสอบ 

ซึ่งจะไดพารามิเตอรทดสอบ Tθ  การประมาณคาพารามิเตอรทดสอบนั้นมีวิธีการคือ นําภาพ

ทดสอบมาทําการแปลงเปนภาพยอย (subimages) ในภาพที่ตองการตรวจสอบ (ภาพยอยคอืภาพ

ที่อยูในหนาตาง เกิดจากการเลื่อนหนาตาง (sliding window) ไปบนภาพที่ตองการทดสอบ) 

หลังจากนั้นจะคํานวณระยะความแตกตางระหวางพารามิเตอรอางอิง Rθ  และพารามิเตอร

ทดสอบ Tθ  ดวย KLD ในสมการที่ (2.26) ( KLD  มีคามากแสดงวาสองภาพมีความแตกตางกัน

มากแตถา KLD  มีคานอยแสดงวาสองภาพมีความคลายกัน) หลังจากผานกระบวนการนี้จะได

ภาพระยะความแตกตางระหวางภาพตนแบบกับภาพทดสอบ สุดทายใชการตั้งคา (ไดจากคาระยะ

ความแตกตางสูงสุดของภาพอางอิง) ในการหาพิกเซลที่เปนขอบกพรอง ซึ่งสรุปเปนขั้นตอนไดสาม

ข้ันตอน ไดแก การหาพารามิเตอรอางอิง การถอดลักษณะเดนและการตรวจสอบขอบกพรอง ดัง

ในรูปที่ 3.4  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

รูปที่ 3.4 ระบบการตรวจสอบขอบกพรองบนภาพถายพืน้ผิวที่มีลวดลายดวยแบบจําลองทางสถิต ิ

Defect Detection

( , )KLD i j

Feature Extraction

,i jS ( , )T i jθ

Rθ

ζkθ
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3.2.1 การหาพารามิเตอรอางอิง (Reference parameter) 

  

 ข้ันตอนนี้เปนขั้นตอนแรกของวิธีการตรวจสอบขอบกพรอง โดยจะนําภาพอางอิง (ภาพที่

ไมมีขอบกพรอง) มาทําการหาคาพารามิเตอรอางอิง ( )Rθ  เพื่อใชสําหรับเปรียบเทียบความ

แตกตาง กับพารามิเตอรทดสอบ ( )Tθ  ที่หาไดจากภาพทดสอบ (ภาพที่มีขอบกพรอง) การหา

พารามิเตอรนั้นจะหาดวยการนําพิกเซลของภาพอางอิงหรือภาพที่ไมมีตําหนิทั้งภาพมาจําลองดวย

สถิติแบบตัวแปรเดียวและแบบหลายตัวแปร ซึ่งในวิทยานิพนธนี้จะใชแบบจําลองทางสถิติทั้งหก

แบบไดแก การแจกแจงแบบเกาสเซียน (GD) การแจกแจงแบบเกาสเซียนทั่ว ๆ ไป (GGD) การ

แจกแจงแบบแอลฟาสเตเบิล ( αS S ) การแจกแจงแบบเกาสเซียนแบบหลายตัวแปร (MGD) การ

แจกแจงแบบเกาสเซียนทั่วไปแบบหลายตัวแปร (MGGD) และการแจกแจงแบบแอลฟาสเตเบิลที่

สมมาตร ( αMS S ) โดยการหาพารามิเตอรของแตละวิธีจะแตกตางกันตามการประมาณ

คาพารามิเตอร 

 

3.2.1.1 การแจกแจงทางสถติิแบบตัวแปรเดียว (Univariate statistical models) 

  

 เร่ิมจากใชหนาตาง (Window) ที่มีขนาด 6x6 พิกเซล โดยเลื่อนหนาตางไปทีละพิกเซลใน

แนวแถวและแนวคอลัมน (หliding window) ไปบนภาพอางอิง (reference image) แลวนําคา

พิกเซลทั้งหมดในหนาตางมาคํานวณคาพารามิเตอรทางสถิติ โดยจะไดพารามิเตอรออกมาหนึ่งชุด 

หลังจากนั้นเลื่อนหนาตางไปจนครบทั้งภาพอางอิง จะไดจํานวนชุดพารามิเตอรเทากับจํานวนของ

พิกเซลที่หนาตางเลื่อนไป หลังจากนั้นนําพารามิเตอรทั้งสองชุดมาวิเคราะหดูคาเบี่ยงเบน

มาตราฐาน ถาพบวามีลักษณะไมคงที่ (มีคาเบี่ยงเบนมาตราฐานเกินสาม) ก็จะพิจารณาหนาตาง 

(window) ที่ใหญข้ึนไปเปนขนาด 9x9 ทําอยางนี้ไปเร่ือย ๆ จนกวาจะมีคาเบี่ยงเบน ถาไดแลวก็จะ

นําพารามิเตอรนั้นมาใชเปนพารามิเตอรอางอิง ( )R,R Rθ μ σ=  และขนาดของหนาตางนั้นจะเปน

ขนาดของภาพยอย R R×  พิกเซล เพื่อใชในขั้นตอนการถอดลักษณะเดนตอไป สําหรับการหา

พารามิเตอรอางอิงของแบบจําลองเกาสเซียน (GD) จะมีพารามิเตอรอางอิงเปน ( ),R R Rθ μ σ=  

โดยคํานวณไดจากสมการ (2.2)-(2.3) การหาพารามิเตอรอางอิงของแบบจําลองเกาสเซียนทั่วไป 

(GGD) จะมีพารามิเตอรอางอิงเปน ( )R, ,R R RAθ μ= β  โดยคํานวณไดจากสมการ (2.4)-(2.7) 

และการหาพารามิเตอรอิงของแบบจําลองแอลฟาสเตเบิลที่สมมาตร ( αS S ) จะมีพารามิเตอร

อางอิงเปน ( ),R R Rθ γ α=  โดยคํานวณจากไดสมการ (2.10)-(2.14) 
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3.2.1.2 การแจกแจงทางสถิติแบบหลายตัวแปร (Multivariate statistical models) 

  

 การจําลองแบบหลายตัวแปรจะพิจารณาเหมือนการจําลองแบบตัวแปรเดียวแตจะเพิ่ม

การพิจารณาพิกเซลรอบขางที่ติดกันทั้ง 8 ทิศทางเขามาดวย ตัวอยางเชน หลังจากที่หนาตาง

ขนาด R R×  พิกเซล ไดเลื่อนมาที่ตําแหนงที่ตองการจะตรวจสอบแลว จะมีหนาตางขนาด 3×3  

มาวิ่งบนหนาตางขนาด R R×  พิกเซล อีกทีหนึ่งซึ่งจะไดตัวแปรสุมขนาด 9 มิติ (เปนความสัมพันธ

ระหวางพิกเซลที่อยูติดกันโดยรอบ ทั้ง 9 พิกเซล) โดยจะนําเวกเตอรขนาด 9 มิตินี้คํานวณหา

คาพารามิเตอร ซึ่งจะไดพารามิเตอรชุดใหมที่มีขนาด 9 มิติ คือ Rθ  

 

2

1

97

43

8

65

 
 

รูปที่ 3.5 การสรางเวกเตอรเกาตัวแปรจากเกาพิกเซลที่ตดิกัน 

 

สําหรับการหาพารามิเตอรอางอิงของแบบจําลองเกาสเซียนหลายตัวแปร (MGD) จะมีพารามิเตอร

อางอิงเปน ( ),R Rθ = Σμ R

)

โดยคํานวณไดจากสมการ (2.17)-(2.18) การหาพารามิเตอรอางอิง

ของแบบจําลองเกาสเซียนทั่วไปหลายตัวแปร (MGGD) จะมีพารามิเตอรอางอิงเปน 

( , , ,R R R R RAθ β= Σμ  โดยคํานวณไดจากสมการ (2.4)-(2.7) และ (2.17)-(2.18) และการหา

พารามิเตอรอางอิงของแบบจําลองแอลฟาสเตเบิลที่สมมาตรหลายตัวแปร ( αMS ) จะมี

พารามิเตอรอางอิงเปน 

S

)R( ,R Rθ α= Σ  โดยคํานวณไดจากสมการ (2.10)-(2.13) และ (2.18)  

 

3.2.2 การถอดลักษณะเดน (Feature extraction) 

  

 หลังจากที่ไดคาพารามิเตอรอางอิง และขนาดของหนาตาง R R× พิกเซล ที่จะใชในการ

ถอดลักษณะเดนแลว ก็สามารถที่จะนําภาพที่ตองการตรวจสอบเขามาตรวจสอบได โดยขั้นตอน

ในการถอดลักษณะเดนนั้นจะมี 2 ข้ันตอน คือ การหาพารามิเตอรทดสอบ และการหาระยะความ

แตกตางระหวางสองฟงกชันความหนาแนนของความนาจะเปน (pdfs) ดวยวิธี Kullback-Leibler 

distance 
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3.2.2.1 การหาพารามิเตอรทดสอบ (Test parameter) 

 

 เมื่อนําภาพทีต่องการตรวจสอบเขามาในระบบนี้ ภาพขนาด M N×  พิกเซล จะถกูแปลง

ภาพใหเปนภาพยอยขนาด R R×  พิกเซล จํานวน ( ) ( )M R N R− × −  ภาพเรียงตอกัน ดวย

หนาตาง R R×  พิกเซล ที่ไดจากขั้นตอนการหาพารามิเตอรอางอิง เชน ภาพขนาด ×256 256  

พิกเซล และมหีนาตางขนาด  พิกเซล หลงัจากการแปลงภาพยอยจะได ภาพยอยขนาด ×9 9 ×9 9  

พิกเซล จาํนวน ภาพ เปนตน ในขั้นตอนถัดไปจะจาํลองภาพยอยดวยแบบจําลองทาง

สถิติทั้งหกแบบ โดยการหามีวิธีการเดียวกันกับข้ันตอนการหาพารามเิตอรอางอิง ซึ่งหลงัจากผาน

วิธีการดังกลาวจะได ชุดพารามิเตอรทดสอบ 

×247 247

Tθ  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

N

M

R

R

1pixel

,1IS
,I JS

1,JS
1,1S

รูปที่ 3.6 การแปลงภาพยอย (subimages) 

 

3.2.2.2 การหาระยะความแตกตางระหวางสองแบบจําลองทางสถิติดวยวิธี Kullback-Leibler 

distance (Similarity measurement)  
 

 ในขั้นตอนนี้จะทําการเปรียบเทียบแบบจําลองทางสถิติดวยพารามิเตอรทางสถิติ ระหวาง

พารามิเตอรอางอิง Rθ กับพารามิเตอรทดสอบ Tθ มาทําการเปรียบเทียบความแตกตางดวย KLD ใน

สมการที่ 2.26 (โดยจะนําพารามิเตอรทดสอบทีละกลุม ( ),i j  มาเปรียบเทียบกันทีละกลุมของ
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พารามิเตอรอางอิง) พารามิเตอรของแบบจําลองแตละแบบจะใหผลสมการ KLD  ที่แตกตางกัน 

วิทยานพนธไดพิสูจนสมการ KLD ของแบบจําลองทางสถิติหกแบบจําลองดังนี้ 
 

KLD ของการแจกแจงแบบเกาสเซียนตัวแปรเดียวและหลายตัวแปร 

ดูที่มาไดจากสมการไดที่ภาคผนวก ข. ดังสมการที ่(ข.34) และ (ข.35) 
  

1-D:   ( ) ( )22 2
1 22 1

1 2 2 2 2
1 2 2

1 ln + 1
2

KL f f
μ μσ σ

σ σ σ

⎡ ⎤−⎛ ⎞
= +⎢ ⎜ ⎟

⎢ ⎝ ⎠⎣ ⎦
− ⎥
⎥

)

                               (3.1) 

 

เมื่อ  เปนคาKLDของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง ( 1 2KL f f 1μ  และ 2μ  เปนคาเฉลี่ยของ

ขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง 2
1σ  และ 2

2σ  เปนคาความแปรปรวนของขอมูลกลุมที่หนึ่งและ

กลุมที่สอง 
 

N-D:   ( ) { } ( ) (2 1 1
1 2 2 1 1 2 2 1 2

1

1 ln
2

TKL f f N tr − −⎛ ⎞∑
= − + Σ Σ + − Σ −⎜ ⎟⎜ ⎟∑⎝ ⎠

μ μ μ μ )

)

           (3.2) 

 

เมื่อ  เปนคาKLDของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง ( 1 2KL f f 1μ  และ 2μ  เปนเวกเตอร

คาเฉลี่ยของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง 1∑  และ 1∑  เปนเมทริกซความสัมพันธระหวางขอมลู

กลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง  เปนจํานวนตัวแปร N

 

KLD ของการแจกแจงแบบเกาสเซียนทั่วไปตัวแปรเดียวและหลายตัวแปร 

ดูที่มาไดจากสมการไดที่ภาคผนวก ค. ดังสมการที ่(ค.59) และ (ค.60) 

1-D: 

  ( )

2
2

2
1

1 2

1
1 2

1 2 2
2 11 1 1 2

1 2 1 1
1 2

2 1 1 2 2
1 1

11
1 1ln

11
KL f f

β
β

2

ββ

β β

β
β λ σ β βλ σ μ μ

β λ
β λ σ λ σβ β

⎛ ⎞+⎛ ⎞⎛ ⎞ ⎛ ⎞ Γ⎜ ⎟Γ⎜ ⎟⎜ ⎟ ⎛ −⎜ ⎟⎝ ⎠ ⎝ ⎠⎜ ⎟≈ − + + ⎜⎜ ⎟⎜ ⎟ ⎛ ⎞ ⎝⎛ ⎞ ⎜ ⎟ ΓΓ⎜ ⎟ ⎜ ⎟⎜ ⎟ ⎝ ⎠⎝ ⎠⎝ ⎠ ⎝ ⎠

σ
⎞
⎟
⎠

)

   (3.3) 

 

เมื่อ  เปนคาKLDของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง ( 1 2KL f f 1μ  และ 2μ  เปนคาเฉลี่ยของ

ขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง 2
1σ  และ 2

2σ  เปนคาความแปรปรวนของขอมูลกลุมที่หนึ่งและ

กลุมที่สอง 1β  และ 2β  เปนรูปรางการแจกแจงความนาจะเปนของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง  
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N-D: 

( ) ( )( )

( )( )

2
2

21

1

2

1
2

1 2
22 11

1 2 1 2 11
1 1

2 1
11

2 1 2
12

11
1ln ln
2 11

1                   
i i i

N

i

NKL f f N tr K K

K

β
β

ββ

β

β

ββ λ
β β

λ
β

β λ
ββ

μ μ
λ

−

=

⎛ ⎞ ⎛ ⎞+
Γ Γ⎜ ⎟ ⎜ ⎟Σ⎝ ⎠ ⎝ ⎠≈ + − +

Σ ⎛ ⎞⎛ ⎞ ΓΓ ⎜ ⎟⎜ ⎟
⎝ ⎠⎝ ⎠

+ −∑

        (3.4) 

 

เมื่อ  เปนคาKLDของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง ( 1 2KL f f ) 1μ  และ 2μ  เปนคาเฉลี่ยของ

ขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง  และ  เมทริกซความสัมพันธระหวางขอมูลของกลุมที่หนึ่ง

และกลุมที่สอง 
1K 2K

1β  และ 2β  เปนรูปรางการแจกแจงความนาจะเปนของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุม

ที่สอง 
 

KLD ของการแจกแจงแบบแอลฟาสเตเบลิที่สมมาตร  

ดูที่มาไดจากสมการไดที่ภาคผนวก ง. ดังสมการที ่(ง.58) และ (ง.59) 

1-D: 
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              (3.5) 

 

เมื่อ  เปนคาKLDของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง ( 1 2KL f f ) 1γ  และ 2γ  เปนคาการ

กระจายของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง 1α  และ 2α  เปนแอลฟาของขอมูลกลุมที่หนึ่งและ

กลุมที่สอง 
 

N-D: 

( ) ( ) ( )( )2 2
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2
1

112 1
1 2 2 1

2 1
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   (3.6) 

เมื่อ  เปนคาKLDของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง ( 1 2KL f f γ  และ 2γ  เปนคาการ

กระจายของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง  และ  เปนสวนกลับของเมทริกซความสมัพนัธ1H 2H
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ระหวางขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่สอง 1α  และ 2α  เปนแอลฟาของขอมูลกลุมที่หนึ่งและกลุมที่

สอง  

 

3.2.3 การตรวจจับขอบกพรอง (Defect detection) 

 

 หลังจากที่ผานขั้นตอนการหาคาระยะความความแตกตางระหวางสองฟงกชันความ

หนาแนนของความนาจะเปนดวยสมการ KLD  แลว จะไดภาพระยะความแตกตาง โดยในขั้นตอน

นี้จะเปนการเปลี่ยนภาพระยะความแตกตาง ใหเปนภาพขาวดํา จากสมการนี้ 

 

  ( )
0            

,
1         

KLD
B i j

η>⎧
= ⎨
⎩  อืน่  ๆ        

              (3.7) 

 

เมื่อ η  คือการตั้งคา (threshold) ซึ่งคํานวณมาจากระยะความแตกตางสูงสุดของภาพอางอิงซึ่ง

วิธีการหาจะอยูในบทที่ 4 การตั้งคาจะเปนคาที่ใชบอกวาพิกเซลใดมีตําหนิหรือไม ถาพิกเซลที่มี

ระยะความแตกตางมากกวาการตั้งคา พิกเซลนั้นจะถูกเปลี่ยนใหเปนคา 0 (สีดํา) และถาพิกเซลที่

มีระยะความแตกตางนอยกวาการตั้งคา พิกเซลนั้นจะถูกเปลียนใหเปนคา 1 (สีขาว) การตั้งคา 

ข้ึนอยูลวดลายของภาพและสภาพแวดลอมที่บันทึกภาพ 


