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บทที ่1 
 

บทนํา 

 
1.1 ความเปนมาและความสําคัญของปญหา 

 
 การตรวจสอบขอบกพรอง (defect inspection) เปนขั้นตอนที่สําคัญขั้นตอนหนึ่งใน

กระบวนการผลิตเพราะเปรียบเสมือนเปนการรับประกันวาผลิตภัณฑหรือสินคานั้นมีคุณภาพ

ภายนอกเหมาะสมเพียงพอที่จะสงไปถึงลูกคาไดหรือไม ในอดีตการตรวจสอบขอบกพรองของ

ชิ้นงานในกระบวนการผลิตของอุตสาหกรรมนั้นไดใชสายตาของมนุษยเพื่อหาขอบกพรองของ

ชิ้นงาน ปญหาสวนใหญที่เกิดขึ้น คือ ความลาชาและความผิดพลาดของมนุษย (Human error) 

เชน ความเหนื่อยลาของสายตาอันเนื่องมาจากการทํางานเปนเวลานาน ความไมรอบคอบของคน

ที่ทําการตรวจสอบ เปนตน อีกทั้งปญหาในการตรวจสอบขอบกพรองที่เกิดจากความผิดพลาดของ

มนุษยเปนปญหาที่ไมสามารถควบคุมประสิทธิภาพได จึงเกิดมีงานวิจัยจํานวนมากเกี่ยวกับการ

ตรวจสอบขอบกพรองดวยการประมวณสัญญาณภาพ เพื่อชวยในการตรวจสอบขอบกพรองแทน

การใชสายตามนุษย ปญหาหนึ่งที่มีความสําคัญและนาสนใจก็คือปญหาในการตรวจสอบ

ขอบกพรองของพื้นผิวผลิตภัณฑที่มีลวดลายไมเปนลักษณะเดียวกัน เชน พื้นผิวไม พื้นผิวกระดาษ 

พื้นผิวผา พื้นผิวโลหะ [1]-[5] เพราะการตรวจสอบขอบกพรองบนพื้นผิวที่มีลวดลายจะมีโอกาส

ผิดพลาดสูงกวาพื้นผิวที่ไมมีลวดลาย 

 

  วิทยานิพนธนี้นําเสนอการตรวจสอบขอบกพรองบนพื้นผิวที่มีลวดลายโดยใชการ

ประมวลผลภาพแบบดิจิตอลและแบบจําลองทางสถิติแบบตัวแปรเดียวและแบบหลายตัวแปร การ

ตรวจสอบขอบกพรองนี้จะทําการประมวลผลภาพบนภาพสีเทา (gray level) และทําการจําลอง

พิกเซลในภาพถายที่มีลวดลายดวยแบบจําลองทางสถิติแบบตัวแปรเดียวและแบบหลายตัวแปร 

และคาระยะความแตกตางระหวางแบบจําลองทางสถิติของภาพอางอิง (ภาพที่ไมมีขอบกพรอง) 

กับภาพทดสอบ (ภาพที่มีขอบกพรองและไมมีขอบกพรอง) ดวย Kullback-Leibler divergence 

(KLD) และการตั้งคา เพื่อระบุตําแหนงของตําหนิในภาพทดสอบ สําหรับการจําลองลวดลายของ

ภาพถายดวยแบบจําลองทางสถิตินั้น งานวิจัยนี้จะศึกษาแบบจําลองทางสถิติสามแบบจําลอง

ไดแก  multivariate Gaussian distribution (MGD), multivariate generalized Gaussian 

distribution (MGGD) และ multivariate α -stable distribution ( αMS S ) เพื่อหาแบบจําลองที่
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เหมาะสมที่สุดสําหรับการตรวจสอบขอบกพรองบนภาพถายที่มีลวดลาย โดยงานวิจัยนี้จะ

ตรวจสอบภาพถายสองกลุมคือ ภาพถายพื้นผิวโลหะ (ฐานฮารดไดฟ) และภาพถายพื้นผิวผา 

วิธีการนี้ใชวิธีการเปรียบเทียบความแตกตางระหวางภาพอางอิงและภาพทดสอบ โดยมีภาพ

อางอิงพื้นผิวโลหะและพื้นผิวผาที่ใชในการทดลองดังรูปที่ 1.1 และตัวอยางภาพทดสอบที่มี

ขอบกพรองบนภาพถายของพื้นผิวโลหะและพื้นผิวผา ดังรูปที่ 1.2 
 

 
            (ก)  

 
            (ข) 

รูปที่ 1.1 ตัวอยางภาพอางองิ (ไมมีขอบกพรอง) (ก) ภาพถายของพื้นผิวโลหะ  

(ข) ภาพถายพื้นผวิผา 

 

 
           (ก) 

 
           (ข) 

รูปที่ 1.2 ตัวอยางภาพทดสอบ (มีขอบกพรอง) (ก) ภาพถายของพืน้ผวิโลหะ  

(ข) ภาพถายพื้นผวิผา 
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1.2 งานวจิัยที่เกีย่วของ 
 

 งานวิจัยทางดานการตรวจสอบขอบกพรองโดยใชการประมวลผลภาพดิจิตอลไดมีการ

นําเสนอวิธีการตรวจสอบหลายวิธี โดยงานวิจัยนี้ศึกษาจากวิธีการที่ใชงานอยางแพรหลายไดแก 

การตรวจสอบขอบกพรองโดยใชตัวกรองแบบกาบอร (Gabor filter) [5], [6] โดยตัวกรองแบบกา

บอร คือ ตัวกรองเชิงเสนสําหรับเนนขอบและริ้วรอยโดยระบุมุมได D.M. Tsai และ S.K. Wu [7] ทาํ

การตรวจสอบขอบกพรองบนพื้นผิวตางๆ ที่มีลักษณะลวดลายเฉพาะ (texture) ไดแก พื้นผิว

พลาสติก เคร่ืองจักร ไม และกระดาษทราย โดยมีการหาคาพารามิเตอรของตัวกรองกาบอรที่ดี

ที่สุดสําหรับพื้นผิวที่มีลวดลายนั้น ๆ โดยใชคาพารามิเตอรของตัวกรองกาบอรที่ทําใหพลังงานของ

พื้นผิวบริเวณที่เปนคุณลักษณะเฉพาะมีคานอยที่สุด โดยคาพารามิเตอรที่มีผลคือ Gabor mask 

(ขนาดของ mask ), standard deviation W W× ( )σ ของฟงกชันเกาสเซียน, ความถี่ของ

สัญญาณไซน ( )φ , มุมของสัญญาณไซน ( )θ ของฟงกชันเกาสเซียน, และการตั้งคา 

(thresholding) ถาพิจารณามุม ขนาด และความถี่ที่ละเอียดขึ้น ชุดพารามิเตอรนี้จะมีจํานวนชุด

พารามิเตอรทีใชในการคํานวณเพิ่มข้ึนอยางมาก ซึ่งมีความซับซอนและใชเวลาในการประมวลผล

มากขึ้น ตัวอยาง ถาพิจารณาทิศทางแปดทิศทางและความถี่หนึ่งความถี่ จะตองคํานวณชุด

พารามิเตอร เทากับ แปดคูณหนึ่งเทากับแปดชุดตอขนาดของ mask หนึ่ง mask แลวนําไปคอน

โวลูชั่นกับภาพที่ตองการทดสอบเพื่อแปลงเปนภาพขาวดําแบบไบนารี (Binary Image) ทําการ

วิเคราะหภาพที่มุมตาง ๆ ถาภาพไหนมีลายในทิศทางปกติของพื้นผิวจะไมนําภาพของมุมนั้นและ

มุมใกลเคียงสองขางมารวม (รวม 3 ภาพ) หลังจากนั้นนําภาพที่เหลือจํานวนหาภาพ มาทําการ

รวมกันดวยการกระทําแบบ OR (OR Operation) ทําใหเหลือภาพสุดทาย 1 ภาพซึ่งเปนภาพขาว

ดําไบนารีที่มีตําหนิ ถาเพิ่มความถี่เปนสองความถี่ ชุดพารามิเตอรที่ตองคํานวณที่จะเพิ่มเปนสิบ

หกชุดนั่นเอง [5]-[6] 

 

งานวิจัยนี้จึงคนควาหาวิธีการอื่น ๆ ที่จะนํามาประยุกตกับงานทางดานการตรวจสอบบน

พื้นผิวที่มีลวดลาย โดยมีงานวิจัยหนึ่งที่มีลักษณะที่คลายกันก็คือ งานทางดานการคนหาภาพใน

ระบบฐานขอมูลรูปภาพ (Image retrieval) ซึ่งเปนวิธีการที่นาสนใจเพราะไดผลถูกตองสูง ดังนั้น

งานวิจัยนี้จึงทําการศึกษาถึงวิธีการและขอจํากัดตาง ๆ ในป ค.ศ 1999-2002 มีนักวิจัยหลายทาน 

[8]-[10] ไดนําเสนอการแปลงเวฟเล็ตในการถอดลักษณะเดนและจําลองสัมประสิทธิเวฟเล็ทดวย 

generalized Gaussian density (GGD) และใช Kullback-Leibler distance (KLD) ในการวัดคา

ความแตกตางระหวางสอง GGDs ในการคนหาภาพในระบบฐานขอมูลรูปภาพ 
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ในป ค.ศ 2004 มีนักวิจัยไดคิดคนวิธีการใหมในการเพิ่มประสิทธิภาพในการคนหาภาพใน

ระบบฐานขอมูลรูปภาพ ดวยการจําลองสัมประสิทธิเวฟเล็ทดวย symmetric α -stable 

distribution ( αS S ) [11]-[12] โดยแบบจําลอง αS S  นั้นเปนแบบจําลองที่เหมาะสมกับชุดขอมูล

ที่มีขอมูลบางตัวมีการเปลี่ยนแปลงฉับพลัน (Impulsive data) โดยงานวิจัยนี้จะเปรียบเทียบ

ประสิทธิภาพในการจําลองสัมประสิทธิของเวฟเล็ทระหวาง GGD กับ αS S  ผลการทดลองใช

ฐานขอมูลรูปภาพของ VisTex database [11] พบวาการจําลองสัมประสิทธิเวฟเล็ทดวย αS S  

ใหผลการหาภาพที่ถูกตองถึง 82.06% ซึ่งถูกตองมากกวาแบบจําลอง GGD ที่มีผลความถูกตอง

อยูที่ 71.65%  

 

 วิธีการสําหรับงานทางดานการคนหาภาพในระบบฐานขอมูลรูปภาพ (Image retrieval) 

ซึ่งเปนวิธีการที่มีประสิทธิภาพในการคนหาภาพที่มีลักษณะพื้นผิวเฉพาะที่คลายกันและยังเปน

วิธีการที่ไมซับซอน เนื่องจากมีจํานวนพารามิเตอรที่ใชและเวลาในการประมวลผลนอยกวาวิธีการ

การตรวจสอบขอบกพรองโดยใชตัวกรองแบบกาบอรเปนอยางมาก ดวยเหตุผลดังกลาวจึงเปน

แรงจูงใจใหที่ทําใหเกิดงานวิจัยนี้ข้ึน โดยงานวิจัยนี้ประยุกตวิธีการของงานทางดานการคนหาภาพ

ในระบบฐานขอมูลรูปภาพเพื่อตรวจสอบรูปแบบที่ผิดปกติจากพื้นผิวของภาพโดวิธีการตรวจสอบ

ขอบกพรองดวยแบบจําลองทางสถิติจะอยูในบทที่ 3 

 

 
1.3 วัตถุประสงควิทยานพินธ 

 

1.3.1 เพื่อศึกษาแบบจําลองทางสถิติแบบตัวแปรเดียวและแบบหลายตัวแปรสามแบบจําลอง

สําหรับพื้นผิวที่มีลวดลาย 

1.3.2 เพื่อหาสมการ Kullback-Leibler distance ของฟงกชันการแจกแจงความนาจะเปนสาม

แบบจําลอง  

1.3.3 เพื่อหาแบบจําลองทางสถิติที่เหมาะสมที่สุด ในการนํามาประยุกตกับการตรวจสอบ

ขอบกพรองบนพื้นผิวที่มีลวดลาย 
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1.4 ขอบเขตวิทยานิพนธ 
 

1.4.1 พัฒนาการจําลองลวดลายของภาพถายดวยแบบจําลองทางสถิติแบบตัวแปรเดียวและแบบ

หลายตัวแปร 

1.4.2 พัฒนาวิธีการตรวจสอบขอบกพรองบนภาพถายที่มีลวดลายถายสองกลุมคือ ภาพถายของ

พื้นผิวโลหะ และภาพถายของพื้นผิวผา 

1.4.3 เปรียบเทียบวิธีการการตรวจสอบขอบกพรองบนภาพถายที่มีลวดลายดวยแบบจําลองทาง

สถิตกับวิธีการตรวจสอบขอบกพรองดวยตัวกรองแบบกาบอร 
 

 

 

 

1.5 ประโยชนที่คาดวาจะไดรับจากวิทยานิพนธ 
 

1.5.1 ประโยชนเชิงวิชาการ คือ การศึกษาวิทยานิพนธซึ่งเปนแนวทางในการนําวิธีการตรวจสอบ

ขอบกพรองในการพัฒนาตอยอด หรือนําวิธีการเหลานี้ไปใชในการตรวจสอบชิ้นงานอื่น ๆ ที่

ใกลเคียงได 

1.5.2 ประโยชนตอการพัฒนาทางดานการประมวลผลภาพดิจิตอลคือวิทยานิพนธนี้นําเสนอ

วิธีการและแนวความคิดที่ในการตรวจสอบขอบกพรองบนภายถายของพื้นผิวที่มีลวดลาย 

ซึ่งสามารถนําไปประยุกตใชกับงานวิจัยอ่ืน  ๆ  ในลักษณะการตรวจสอบพื้นผิวที่มี

คุณลักษณะใกลเคียงกันได 

1.5.3 ประโยชนตอกระบวนการผลิต คือ สามารถนําไปสรางเครื่องมือในรูปแบบการมองเห็นทาง

กล (Machine Vision) สําหรับใชตรวจสอบขอบกพรองบนพื้นผิวฮารดไดฟและพื้นผิวผา

แทนการตรวจสอบดวยคน ซึ่งจะทําใหการตรวจสอบมีความนาเชื่อถือ มีประสิทธิภาพ 

รวมทั้งควบคุมคุณภาพของกระบวนการผลิตได 

 

 

 


